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Os filhos da época

Somos os filhos da época,
e a época é politica.

Todas as coisas - minhas, tuas, nossas,
coisas de cada dia, de cada noite
S&o0 coisas politicas.

Queiras ou néo queiras,

teus genes tém um passado politico,
tua pele, um matiz politico,

teus olhos, um brilho politico.

O que dizes tem ressonéancia,
0 que calas tem peso
de uma forma ou outra - politico.

Mesmo caminhando contra o vento
dos passos politicos
sobre solo palitico.

Poemas apoliticos também sé&o politicos,
e la em cima a lua ja ndo da luar.
Ser ou néo ser: eis a questao.

Oh, querida que questdo mal parida.
A questéo politica.

Né&o precisas nem ser gente

para teres importancia politica.

Basta ser petroleo, ragéo,

qualquer derivado, ou até

uma mesa de conferéncia cuja forma
vem sendo discutida meses a fio.

Enquanto isso, os homens se matam,
0S animais s§o massacrados,

as casas queimadas,

0S campos se tornam agrestes

como nas épocas passadas

e menos politicas.

Wislawa Szymborska (1923 - 2012).



Preciso Me Encontrar

Deixe-me ir

Preciso andar

Vou por ai a procurar
Rir pra ndo chorar
Deixe-me ir

Preciso andar

Vou por ai a procurar
Rir pra ndo chorar

Quero assistir ao sol nascer
Ver as aguas dos rios correr
Ouvir os passaros cantar
Eu quero nascer

Quero viver

Deixe-me ir

Preciso andar

Vou por ai a procurar

Rir pra ndo chorar

Se alguém por mim perguntar
Diga que eu so vou voltar
Depois que me encontrar

Quero assistir ao sol nascer
Ver as aguas dos rios correr
Ouvir os passaros cantar
Eu quero nascer

Quero viver

Deixe-me ir

Preciso andar

Vou por ai a procurar
Rir pra ndo chorar

Deixe-me ir preciso andar
Vou por ai a procurar
Sorrir pra néo chorar
Deixe-me ir preciso andar
Vou por ai a procurar

Rir pra ndo chorar

Album: CARTOLA I
Candeia (1935-1978)



RESUMO

Recorrentemente, afirma-se que a crenca politica do brasileiro esta cada vez mais
polarizada. Porém, apesar de tal polarizacdo, quando comparamos as duas ultimas
eleicdes presidenciais brasileiras, observa-se numero expressivo de eleitores que
mudaram seu voto: numa eleicdo, votaram em candidatos de esquerda e, na outra,
em candidatos de direita. Tendo isso em vista, nesta tese investigamos como o
brasileiro organiza suas crengas politicas e sua relagdo com o voto nas eleigdes
presidenciais 2014 e 2018, usando o método de analise de classes correlacionais
(CCA), que identifica grupos de eleitores que compartilham do mesmo sistema de
crenca politica, mesmo que discordem das respostas. Pautamos o sistema de crencas
politicas em quatro dimensdes: gastos do governo; direitos sociais; mudangas sociais;
e politica externa. A partir de tais dimensdées, identificamos trés classes de eleitores
de acordo com a forma que organizam seu sistema de crenga politica: idedlogos, que
diferenciam fortemente suas crengas em ideias progressistas e conservadoras e
apresentaram um sistema de crenca politica consistente, bem como fortemente
pautado em todas as dimensdes politicas; quase idedlogos, que organizam suas
atitudes politicas, buscando o campo ideoldgico, contudo, apresentam certa limitagéao
na compreensao acerca das dimensdes da cultura politica; e, por fim, a classe
interesse de grupo, que representa grupos que se preocupam com eles mesmos e
apresentam fraca associacdo com os sistemas de crencas. Nossos resultados
apontaram a importancia do sistema de crencas politicas como mecanismo central de
decisdo e julgamento em conjunto com o posicionamento politico. O sistema de
crencas politicas modera e medeia a relagao entre posicionamento politico e decisdes
politicas. Alguns individuos utilizam o sistema como mecanismo de decisdo e
julgamento. No entanto, para individuos fortemente ideolégicos, o sistema de crengas
politicas age como elemento que reforga o posicionamento politico. Todavia, a classe
de idedlogos manteve seu voto estavel, entre as eleigdes, em candidatos de esquerda
ou direita. As demais classes apresentaram maior heterogeneidade na escolha do
candidato e apresentaram duas vezes e meia mais chances de mudar o voto do que
os idedlogos. Concluimos que a mudanga no voto remete mais ao alinhamento do
eleitor as classes correlacionais do que as dimensdes do sistema de crencas,
reforcando a importancia de se avaliar a cultura politica por meio de métodos
relacionais.

Palavras-chave: Sistemas de crencgas politicas; cultura politica; esquemas culturais;
comportamento eleitoral; voto.



ABSTRACT

It is repeatedly stated that the political belief of the Brazilian is increasingly polarized.
However, despite this polarization, when we compare the last two Brazilian presidential
elections, we observe a significant number of voters who changed their vote: in one
election they voted for left-wing candidates and in the other for right-wing candidates.
With this in mind, in this thesis we investigate how Brazilians organize their political
beliefs and their relationship with the vote in the 2014 and 2018 presidential elections,
using the method of correlational class analysis (CCA), which identifies groups of
voters who share the same political belief system, even if they disagree with the
answers. We guide the political belief system in four dimensions: government
spending; social rights; social change; and foreign policy. From these dimensions, we
identify three classes of voters according to how they organize their political belief
system: ideologists, who strongly differentiate their beliefs into progressive and
conservative ideas and present a consistent political belief system, as well as strongly
based on all political dimensions; quasi-ideologues, who organize their political
attitudes, seeking the ideological field, however, present some limitation in
understanding about the dimensions of political culture; and, finally, the interest group
class, which represents groups that care about themselves and have weak association
with belief systems. Our results pointed out the importance of the political belief system
as a central mechanism for decision and judgment together with political positioning.
The political belief system moderates and mediates the relationship between political
positioning and political decisions. Some individuals use the system as a decision and
judgment mechanism. However, for highly ideological individuals, the political belief
system acts as an element that reinforces political positioning. However, the
ideological class has kept its vote stable, between elections, in left or right wing
candidates. The other classes presented greater heterogeneity in the choice of
candidate and presented two and a half times more chances of changing the vote than
the ideologists. We concluded that the change in the vote refers more to the alignment
of the voter with the correlational classes than to the dimensions of the belief system,
reinforcing the importance of evaluating the political culture through relational methods.

Keywords: Political belief systems; political culture; cultural schemes; electoral
behavior; voting.
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1. INTRODUGAO

Recorrentemente, afirma-se que a crenca politica do brasileiro esta cada vez
mais polarizada. Nas eleigbes de 2014, elegemos um governo de esquerda e, em
2018, um governo de direita, demonstrando uma mudancga, na preferéncia do eleitor
brasileiro, que de alguma forma se relaciona com a cultura politica.

Nosso principal ponto, nesta pesquisa, € compreender o sistema de crencgas
politicas (CONVERSE, 2006 [1964]; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014) aplicado, no
contexto brasileiro, ampliando o entendimento acerca das caracteristicas
fundamentais da cultura politica do eleitor (BORBA, 2005; BAQUERO, 2011; FAETI,
GIMENES, 2018) e como isso se relaciona com seu comportamento eleitoral.

Um ponto fundamental da teoria psicolégica do comportamento eleitoral é que
o eleitor toma a decis&o do seu voto baseada no grau de intensidade em relagédo a um
conjunto de temas politicos associados as suas preferéncias politicas (CAMPBELL;
CONVERSE; MILLER; STOKES, 1964).

Além disso, pesquisas anteriores (HUNZAKER; VALENTINO, 2019; JOST,
2017; NAPIER; JOST, 2008) reforcam o argumento de que o posicionamento politico
afeta as preferéncias politicas dos eleitores.

Contudo, Converse (2006) propde que o grau de intensidade de cada eleitor
para determinados temas politicos forma o seu proprio sistema de crengas politicas.
Baldassari e Goldberg (2014), por meio da analise de classes relacionais, propdem
que os sistemas de crengas politicas dos eleitores variam quanto a sua consisténcia,
formando classes que caracterizam os eleitores de acordo com seus sistemas de
crengas compartilhadas.

Considerando que a cultura é formada por crencas individuais compartilhadas
(DIMAGGIO, 1997), a cultura politica do eleitor brasileiro € formada por um sistema
de crengas politicas compartilhadas. Este sistema baseia-se em quatro dimensoes:
gastos do governo, direitos sociais, mudancas sociais e politica externa (CONVERSE,
2006 [1964]; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BAQUERO, 1994).

O sistema de crencgas politicas permite compreender melhor o eleitor. Por ser
multidimensional ira variar entre os eleitores de acordo com o grau de importancia
dado para cada dimensdo. Nesse sentido, um eleitor pode ser conservador na
economia e ter uma posigdo favoravel as mudangas sociais (BALDASSARI,

GOLDBERG, 2014) assim como, ter um sistema como o de um comunista liberal, um
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individuo que se preocupa com ag¢des humanitarias mas, rejeita um Estado
centralizado e as doutrinas da ideologia de esquerda (ZIZEK, 2014).

Ademais, a vida social organizada do eleitor brasileiro pode ser entendida como
uma forma de organizagédo que afeta os significados compartilhados dos individuos
que a compde (DIMAGGIO, 1997; THIOLLENT, 2014). Sendo assim, neste trabalho
mostraremos que utilizando uma abordagem relacional (BOURDIEU, 2007; MOHR,
2013; BOUTYLINE 2017) é possivel avangarmos na compreensado do sistema de
crencas politicas compartilhadas do eleitor e sua relagdo com o comportamento
eleitoral. Contribuindo para a area de estudos organizacionais.

A abordagem relacional nos permite analisar este fenbmeno de forma mais
abrangente. Por meio das classes correlacionais (BOUTYLINE 2017) é possivel
identificar o sistema de crencgas dos eleitores, formado por pessoas que avaliam a
relevancia de determinados temas politicos da mesma forma, mesmo que discordem
entre si. Dessa forma, propicia definir os esquemas compartilhados (DIMAGGIO,
1997) dos eleitores brasileiros.

O presente estudo, primeiro, analisa como os eleitores brasileiros assimilam o
posicionamento politico, esquerda e direita, em relacdo aos temas politicos e como se
relacionam com os mesmos. Segundo, investiga como o sistema de crengas politicas
compartilhadas se relaciona com o voto e como as dimensdes do sistema de crencgas
politicas correlacionam com as convicgdes dos eleitores.

Dessa forma, o foco deste estudo investigar como o eleitor brasileiro organiza
suas crengas politicas e sua relagédo com o voto nas elei¢gdes presidenciais 2014 e
2018. A tese é que existam diferentes sistemas de crengas politicas do eleitor
brasileiro que vao além do consenso, que medeiam e moderam a relagdo entre
posicionamento politico e suas decisdes politicas. O posicionamento politico por si s6
nao explica sozinho, mas sim, a relagdo de posicionamento politico com os sistemas
de crencgas politicas.

Estas diferengas sao viaveis de captacado e medi¢cao. Dessa forma, o objetivo é
demonstrar como esses diferentes sistemas de crencas politicas sdo organizados,
como afetam a decisdo do voto e os julgamentos de preferéncias politicas.
Entendemos que este seja um caminho para compreender a mudancga de voto entre
as eleigcdes presidenciais de 2014 e 2018, bem como a crescente abstencao de votos

brancos e nulos.
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O objetivo desta tese é responder a seguinte questdo: De que forma é
organizado o sistema de crengas politicas compartilhadas do eleitor brasileiro
e como se relacionam com o voto presidencial?

Os resultados s&o tedricos e aplicados. Primeiro, mapeamos os esquemas
compartilhados acerca das crencgas politicas do eleitor brasileiro. Além disso,
apontamos a importancia do sistema de crencas politicas como mecanismo central de
decisdo e julgamento em conjunto com o posicionamento politico. O sistema de
crencgas politicas modera e medeia a relagao entre posicionamento politico e decisées
politicas. Alguns individuos utilizam o sistema como mecanismo de decisdo e
julgamento. No entanto, para individuos fortemente ideolégicos, o sistema de crengas
politicas age como elemento que reforga o posicionamento politico.

Ademais, apontamos que o sistema de crencas politicas se mostrou como
elemento importante para analise do comportamento eleitoral, visto que eleitores com
sistema de crencas menos consistente apresentaram duas vezes e meia mais
chances de mudar o voto do que os eleitores com sistema de crencas mais
consistente. Tal resultado, em conjunto com o que ja se sabe a respeito dos eleitores
indecisos (CONVERSE, 1962; MCNAIR, 2011), indica o porqué de empresas de
marketing politico como a Cambridge Analytica lograrem éxito.

Com o presente trabalho, pretendemos contribuir para a area de estudos
organizacionais, mapeando os esquemas culturais (ROSSONI; GONCALVES, SILVA;
GONCALVES, 2021; THIOLLENT, 2014), para a area de marketing politico no que diz
respeito a segmentagdo e posicionamento dos atores politicos em relagdo aos
eleitores (CWALINA; FALKOWSKI; NEWMAN, 2015). Também, agrega para os
estudos acerca da cultura politica (AZEVEDO; SANTOS JUNIOR; RIBEIRO, 2009;
BAQUERO, 2012) e comportamento eleitoral brasileiro (OLIVEIRA; TUNGEON, 2015;
KERBAUY; DIAS, 2017; BOAS; HIDALGO; MELO, 2019).

O estudo esta estruturado em seis partes: introducdo; na sequéncia,
apresentamos a literatura sobre cultura e crengas politicas; esquemas e associagoes
cognitivas; os modelos de apreciacdo e suas aplicagbes. Em seguida, trazemos as
hipéteses do trabalho e a metodologia adotada seguida da analise dos resultados e,

por fim, a discussao e conclusao.
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1.1 OBJETIVOS
1.1.1 OBJETIVO GERAL

O propdsito da pesquisa € analisar como o eleitor brasileiro organiza suas

crencgas politicas e sua relacdo com o voto nas elei¢cdes presidenciais 2014 e 2018.

1.1.2 OBJETIVOS ESPECIFICOS

e Examinar o sistema de crencas politicas do eleitor brasileiro.

¢ Identificar o voto presidencial nas elei¢cbes presidenciais de 2014 e 2018.

e Analisar como os sistemas de crencas politicas moderam o efeito do
posicionamento politico nas dimensdes politicas.

e Analisar como os sistemas de crengas politicas medeiam o efeito do
posicionamento politico nas dimensdes politicas.

e Analisar a mudanca de voto, entre as eleicdes de 2014 e 2018, por meio

dos sistemas de crencgas politicas.

1.2 DELIMITACAO DA PESQUISA

No que se refere ao horizonte espacial, a proposta deste estudo & analisar,
exclusivamente, os sistemas de crencgas politicas compartilhadas e o voto do eleitor
brasileiro nas elei¢gdes presidenciais de 2014 e 2018.

Utilizaremos a abordagem relacional (BOURDIEU, 2007; MOHR, 2013;
GOLDBERG, 2011; BOUTYLINE 2017), com intuito de compreender como o eleitor
brasileiro decide seu voto em relagdo aos demais elementos do sistema de crengas
politicas compartilhadas.

Empregaremos o sistema de crencas fundamentado por Converse (2006
[1964]) que compde a Teoria de restrigado social aprimorado por Zaller (1992), Goren,
Federico e Kittilson, (2009) e aplicado por pesquisas mais recentes (BALDASSARI;
GOLDBERG, 2014; BOUTYLINE; VAISEY, 2017; BRATLI, 2018; WU, 2014).

1.3 RELEVANCIA DA PESQUISA

Compreender a atitude e o comportamento do eleitor, em relagdo ao voto é
essencial para os agentes do mercado politico. Dessa forma, agentes como eleitores,
politicos, partidos politicos, grupos de interesse e instituicoes podem se beneficiar dos
resultados desta pesquisa.

Quanto ao meio académico, pelo levantamento dos trabalhos realizados sobre

a tematica, percebemos que a compreensdo do sistema de crengas politicas
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compartilhadas e a atitude em relagdo ao voto sdo relevantes para a academia
(BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BOUTYLINE; VAISEY, 2017; BRATLI, 2018; WU,
2014).

A vida social organizada do eleitor brasileiro pode ser entendida como uma
forma de organizacédo que afeta os significados compartilhados dos individuos que a
compde (DIMAGGIO, 1997; THIOLLENT, 2014). Neste trabalho, mostraremos que
utilizando uma abordagem relacional (BOURDIEU, 2007; MOHR, 2013; BOUTYLINE
2017) é possivel avangarmos na compreensdo do sistema de crengas politicas
compartilhadas do eleitor e sua relacdo com o comportamento eleitoral. Contribuindo
para a area de estudos organizacionais.

Além disso, a presente pesquisa contribui para as areas de marketing politico,
no que diz respeito a segmentacao e posicionamento dos atores politicos em relagao
aos eleitores (CWALINA; FALKOWSKI; NEWMAN, 2015). Também agrega para os
estudos acerca da cultura politica (AZEVEDO; SANTOS JUNIOR; RIBEIRO, 2009;
BAQUERO, 2012) e comportamento eleitoral brasileiro (OLIVEIRA; TUNGEON, 2015;
KERBAUY; DIAS, 2017; BOAS; HIDALGO; MELO, 2019).

Portanto, esperamos que esta pesquisa agregue a literatura uma analise que
possa adicionar novos fatores e ajude a compreender melhor como o eleitor organiza
suas crengas politicas e sua relagdao com o voto. Dessa forma, trazendo beneficios,
também, para a pratica do marketing politico e para a comunicagéao politica, uma vez
que, aprofundando o tema, possa conseguir desenvolver técnicas que se aproximem

do eleitor.

1.4 ORGANIZACAO GERAL DA PESQUISA

O estudo esta organizado em quatro sec¢des. A primeira se¢ao: a introdugao
que compreende a contextualizagdo do problema de pesquisa, propriamente dito, as
questbes do problema, os objetivos, a delimitagcdo do trabalho e a relevancia da
pesquisa. Na segunda secao: o referencial tedrico, no qual apresentamos a literatura
sobre cultura e crengas politicas, esquemas e associagdes cognitivas, os modelos de
apreciacdo e suas aplicagbes. Na terceira secdo: discutimos as hipdteses da
pesquisa. Na quarta seg¢do: a metodologia, na qual apresentamos a trajetéria
metodoldgica da pesquisa. Na sequéncia, apresentamos a analise dos resultados e,

por fim, a discussao e conclusao.
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2. REFERENCIAL TEORICO

Neste capitulo, sdo apresentadas as teorias, bem como o0s conceitos que
permitem relacionar os distintos temas de forma harménica, demonstrando as suas
relagdes. Inicialmente, apresentamos a cultura e crengas politicas. Em seguida,
abordamos acerca dos esquemas e associagdes cognitivas e, por fim, os modelos de
apreciacdo das crencas politicas como elemento da cultura politica, por meio da

analise de classes correlacionais (CCA).

2.1 DA CULTURA POLITICA AS CRENCAS POLITICAS

Todo trabalho que busque uma compreensdo, acerca da cultura politica de
alguma forma, depara-se com os trabalhos de Almond e Verba (1989 [1963]) e Pye e
Verba (1965) que buscaram assimilar a cultura politica por meio das crengas dos
individuos, simbolos e valores responsaveis pela acgido politica presentes na
democracia. Apesar das criticas existentes, a forma como classificaram e
compreenderam os cidadaos no regime democratico como, por exemplo, o trabalho
de Dalton e Wezel (2014) a maneira como desenharam o meio de alcangar a cultura
politica dos individuos por meio de suas crencas € valido e util.

DiMaggio (1997) aponta que a cultura é formada por representagdes
compartilhadas de crengas individuais com consequéncias comportamentais
relevantes. Como exemplo, o autor cita a pesquisa de Noelle-Neumann (2003 [1980])
sobre a espiral do siléncio, em que alguns individuos, em situag¢des de debates, calam-
se, mesmo que discordem da opinido dos outros.

Nas elei¢des presidenciais de 2018, notamos um avango de ideias e opinides
conservadoras que pareciam ter sido suplantadas. A forca demonstrada, nos
resultados eleitorais destes grupos, indica que possivelmente tais individuos estavam
apenas silenciados.

Entendemos que formagao da cultura politica se baseia nas crengas politicas
individuais compartilhadas.

Além disso, a cultura e crengas politicas n&o sao enraizadas, podendo haver
uma mudanga cultural (DIMAGGIO, 1997). Este fato, também, poderia explicar o
fendmeno que vem ocorrendo, no Brasil, e conduzindo para uma polarizacgao.

A cultura opera por meio da interagao de trés formas: informagao distribuida
por pessoas; por estruturas mentais e representagcdes esquematicas de fendbmenos
sociais; e como sistemas de simbolos externos ao individuo como, por exemplo,
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mensagens distribuidas nas midias e significados incorporados em padrdes de
atividade observaveis (DIMAGGIO, 1997). Sendo assim, o autor defende ser possivel
compreender a cultura através da interagcao de estruturas cognitivas compartilhadas e
por fenbmenos culturais formados, coletivamente, os quais ativam as estruturas em
graus variados.

O trabalho de DiMaggio (1997) expbde a possibilidade de os individuos
participarem de tradi¢cdes culturais distintas, mesmo quando essas tradi¢gdes abarcam
elementos inconsistentes. Também, a possibilidade de os individuos agirem de forma
distinta e inconsistente em situacgdes particulares.

Os individuos tém predilegbes sobre um amplo conjunto de tépicos politicos,
essas predilecbes podem afetar a atitude politica do eleitor. Por isso, torna-se
importante compreender como o eleitor brasileiro forma o seu sistema de crengas
politicas compartilhadas.

O sistema de crencas consiste numa estrutura de ideias e atitudes em que os
elementos s&o relacionados por um determinado grau ou interdependéncia funcional
(CONVERSE, 2006). Quando estas ideias e atitudes estdo relacionadas as
predilecdes dos eleitores, no campo da politica, temos o sistema de crencas politicas
dos eleitores (CONVERSE, 2006; JOST; FEDERICO; NAPIER, 2009). Contudo,
conseguir captar o sistema de crengas de individuos distintos, em termos de grupos,
é dificil de medir e representar (CONVERSE, 2006; DIMAGGIO, 1997; BALDASSARI;
GOLDBERG, 2014).

O grau e a interpendéncia funcional que relaciona os elementos do sistema de
crencgas politicas de Converse (2006) refere-se a probabilidade de ocorrer alguma
mudancga, na configuracdo de crengas do eleitor, em relagdo as suas crencas
normativas e ou avaliativas (LEUNG et. al., 2002). O grau e a interdependéncia dos
elementos do sistema podem ser entendidos, de acordo com a consisténcia das
predilecdes dos eleitores sobre determinados temas politicos como, por exemplo,
gastos do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa.

Leung et. al. (2002) definem as crengas como expectativas generalizadas que
influenciam os comportamentos sociais, em que podem ser do tipo: crencas
avaliativas como, por exemplo, os valores; ou crengas normativas, como sio 0s
axiomas sociais, que sao crengas generalizadas, geralmente, em forma de afirmagao

sobre a relagdo entre os dois principios. Na busca pela compreensao acerca do
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sistema de crencgas politicas compartilhadas do eleitor, nesta pesquisa, utilizamos
itens relacionados a crencgas avaliativas e a crencas normativas.

O sistema de crencgas politicas compartilhadas € multidimensional e permite
identificar maneiras distintas de organizagdo das crengas dos eleitores como, por
exemplo, encontrar uma classe de eleitores que sao bastante “conservadores”, nas
suas crengas relacionadas aos costumes, e “liberais”, no que diz respeito a economia
(BALDASSARI; GOLDBERG, 2014). Com possiblidades de representar bem o
comportamento eleitoral brasileiro na eleigao presidencial de 2018.

Por meio da analise de classes relacionais (RCA) (GOLDBERG,2011) e analise
de classes correlacionais (CCA) (BOUTYLINE, 2017), tornou-se possivel assimilar os
sistemas de crencas compartilhados de uma determinada populacido e avancar no
entendimento a este respeito. Ambos os métodos utilizam a abordagem relacional e
se diferenciam, apenas, na forma de partilhar as classes.

A abordagem relacional sugere a utilizacdo de conceitos abrangentes e
flexiveis que, na pratica da pesquisa, auxiliam a compreensado sociolégica do
fendbmeno estudado (CANDIDO et al., 2017). Trata-se de uma combinagdo de
conceitos tedricos passiveis de serem utilizados, de forma relacional, como um
mecanismo capaz de captar a realidade empirica, em que o fendmeno analisado é
visto como uma parte do todo capaz de explicar o fenbmeno com referéncia ao campo
em que esta inserido, indo além de simplesmente descrever caracteristicas e atributos
do fenbmeno (MOHR, 2013). Dessa forma, a abordagem relacional possibilita maior
compreensao de determinados fendbmeno, por considerar que conceitos tedricos
expliguem a realidade empirica analisada por meio da apresentacao de sua relagao
com os sujeitos.

Nao é o objetivo deste estudo fazer uma analise detalhada a respeito da teoria
sobre cultura e crengas politica. Outros autores ja realizaram revisdes especificas
sobre cultura politica (BAQUERO, 2011) e crengas politicas (VAN BAVEL; PEREIRA,
2018). O enfoque é trazer a relacao entre crengas politicas compartilhadas, como um
importante elemento da cultura politica, a qual possibilite melhor entendimento sobre
o eleitor brasileiro e proporcione maneiras de se aprimorar tais elementos em nossa

sociedade.
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2.2 ESQUEMAS E ASSOCIACOES COGNITIVAS

As associagdes cognitivas sdo essenciais para a compreensao de processos
culturais compartilhados (HUNZAKER; VALENTINO, 2019). Estas associagbes
baseadas em esquema possibilitam melhor compreensao acerca do voto do eleitor
brasileiro. DiMaggio (1997) apontou que a cultura opera por meio de estruturas
mentais e representacdes esquematicas de fendmenos sociais. Strauss e Quinn
(1997) estabelecem que os esquemas podem ser entendidos como mecanismos do
processamento cognitivo da informagéo.

O voto é uma atitude do eleitor gerada em resposta as crengas avaliativas
(AJZEN; FISHBEN, 1980; LEUNG, et al., 2002; CHONG; DRUCKMAM, 2007). Logo,
pretendemos analisar de que forma o sistema de crengas politicas (CONVERSE,
2006; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014) se relacionam com a deciséao do voto
presidencial no Brasil.

Além disso, a atitude do eleitor em relagdo ao voto tem sido objeto de estudo
de diversas pesquisas académicas, desde meados do século XIX, como os classicos
trabalhos de Lazarsfeld, Berelson e Gaudet, The People’s Choice de 1944, An
Economic Theory of Democracy, 1957 de Anthony Downs e The American Voter, 1960
de Campbell, Converse, Miller e Stokes. Estes trabalhos sdo conhecidos
respectivamente por teoria socioldgica, teoria da escolha racional e teoria psicologica.
Sao consideradas as teorias classicas a respeito do comportamento eleitoral e,
geralmente, sdo a base dos trabalhos que se dispdem a entender a atitude do eleitor
em relagdo ao voto.

A atitude em si é resultado de trés perspectivas: cognitiva, comportamental e
afetiva, de maneira consistente entre si ou ndo (FISKE; TAYLOR, 1991). Segundo os
autores, trata-se de relagdo nao observavel entre um estimulo observavel e uma
resposta observavel, ou seja, ela néo ¢ visivel.

Dessa forma, as atitudes criadas por valores sociais e emocdes sao atitudes
afetivas. As atitudes comportamentais sdo comportamentos associados a um
determinado objeto e, por fim, as atitudes ancoradas em fatos e informacbes sao
produzidas de forma cognitiva (PUTTE, 2008; SAMMUT, 2015).

Ademais, o eleitor julga as atividades politicas, imputando a responsabilidade
pelas politicas sociais a determinados atores politicos por meio do processamento de
noticias politicas recebidas, verdadeiras ou ndo. Assim sendo, o eleitor processa a
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informacgao que recebe e age de acordo com a sua necessidade, uma vez que ha uma
conexao entre os ambientes estrutural, cultural e o eleitor (ANDRAIN; APTER, 1995).

Além disso, as atitudes variam de acordo com a individualidade de cada eleitor,
ou seja, séo estruturadas de forma particular (TESSER, 1993), até pelo fato de que
as normas sociais de alguns individuos podem ser diferentes das normas que os
meios de comunicacao apresentam (DIMAGGIO, 1997). Assim, compreendemos que
a decisao do voto é uma atitude comportamental influenciada em parte pelo grau de
viés afetivo, baseado nas emoc¢des do eleitor diante de um partido, candidato ou temas
politicos e em parte influenciada por suas crencas convicgdes que formam o viés
cognitivo.

Os significados compartilhados sdo resultados de um processo social que
funciona em grupos como resultado da realidade social (ROSSONI et al., 2021).
Ademais, o processo cognitivo de formagado de esquemas culturais funciona como
tightness (MARTIN, 2000, 2002; RAWLINGS; CHILDRESS, 2019; WOQD et al.,2018).
Significa analisar os significados compartilhados por meio da organizagao de ideias e
preferéncias, que emergem de redes complexas de significados (EMIRBAYER, 1997;
MOHR; WHITE, 2008). Dessa forma, busca-se as razdes e justificagdes que formam
o sistema e ndo um padrao consensual de julgamentos em relagéo aos fatos.

Outrossim, alguns eleitores apresentam mais variagdes nas suas atitudes do
que outros, resultado de influéncias sociais e mudancgas circunstanciais (SAMMUT;
BAUER, 2011). Atualmente, diversos individuos participam de tradigbes culturais
plurais. mesmo que apresentem elementos inconsistentes em determinados
momentos, o que demonstra a capacidade de estabelcerem respostas distintas e
inconsistentes de acordo com situagbes contextuais (DIMAGGIO, 1997). Assim, as
atitudes, também, sao afetadas pelo contexto em que o eleitor esta inserido
(SAMMUT, 2015).

Devido a isso, a presente pesquisa pretende analisar como o eleitor brasileiro
organiza suas crengas politicas, pautada em dimensdes como, por exemplo, gastos
do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa. Entendemos que as
crencgas politicas estao relacionadas aos aspectos cognitivos do individuo e, portanto,
afetam o voto. Com intuito de testarmos estas suposi¢des, apresentamos, na préxima
secdo, os modelos de apreciagao, pelos quais nos permitira analisar as crencas
politicas compartilhadas do eleitor brasileiro.
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2.3 MODELOS DE APRECIACAO: RCA E CCA

Buscamos a compreensdo acerca do sistema de crencas politicas do eleitor
brasileiro, por meio de uma abordagem relacional, em que acreditamos que a crenga
politica do eleitor é formada dentro de um conjunto de relacionalidade (GOLDBERG,
2011) formado por diversos fatores. Enquanto métodos de analise de agrupamentos
buscam maximizar a homogeneidade entre os respondentes, dentro de cada grupo
por meio da similaridade das respostas, as classes buscam identificar os casos,
pautando-se em dois principios da sociologia cultural (DIMAGGIO et al., 2018): a)
relacionalidade, em que significados e atitudes ndo emergem de entidades,
isoladamente, mas sim das relagdes entre elas, por exemplo, um determinado sistema
de crengas pode ter o aborto como uma crenga central, contudo, para alguns
individuos contrarios ao aborto € por uma questao religiosa, e para outros individuos
favoraveis pelo fato de que a mulher deve ter o direito sobre seu corpo; b)
multiplicidade, que decorre do principio da relacionalidade, como esta aponta a
possibilidade de individuos relacionarem de forma distinta as mesmas crencas. Isso
ira gerar padrdes distintos de organizagdo do sistema de crengas, que ocasionarao
em subpopulag¢des dentro de uma mesma populagéao.

No exemplo anterior, os individuos que apontam o aborto como uma crenga
central poderiam estar na mesma classe, mas, por outro lado, dependendo das
relagdes com outras crengas poderiam cair em classes distintas por formarem sistema
de crencgas distintos.

A técnica de analise de classe relacional (RCA) proposta por Goldberg (2011)
permite encontrar padrées de similaridade e oposi¢cao nas atitudes dos eleitores.
Trata-se de um método indutivo para analise cultural e construgdo das classes de
eleitores.

Contudo, é possivel combinar a técnica com outros métodos de analise
hipotético dedutivo por meio de construcédo a priori de hipéteses, como sugerido e
aplicado por Hunzaker e Valentino (2019), os quais analisaram como liberais e
progressistas do eleitorado americano compreendem o significado de pobreza.

Ademais, a RCA permite que a captacao da visdo de mundo do respondente
de forma mais completa. Por meio dessa abordagem €& possivel construir padroes
mais complexos das crencgas politicas, a partir da compreensao de que as crengas
politicas podem ser formadas por diversos graus, na estrutura de entendimento acerca

de temas politicos como a moralidade, direitos sociais, gastos do governo e politica
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externa (CONVERSE, 2006; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014). Um eleitor pode ser
conservador, nos costumes morais, mas ter uma posicao de forte apoio aos direitos
sociais. A presente abordagem permite captar essa ambiguidade, e, como sugere
Carlin e Singer (2011) a respeito do apoio ao regime democratico, uma classificagao
unidimensional obscurece uma gama de informacdes, as quais sao relevantes para a
compreensao do sujeito. Dessa forma, a abordagem relacional nos permite alcangar
um maior entendimento sobre os sistemas de crengas compartilhadas do eleitor
brasileiro.

A RCA difere-se de outros métodos de captagao acerca da formagao de grupos
pelo fato de ndo buscar individuos com ideias semelhantes em suas crengas, mas,
por realizar uma classificagdo baseada nas crengas compartilhadas de relevancia
reciproca e opostas (GOLDBERG, 2011).

Destarte, a RCA é muito util para analise de problemas, os quais envolvam uma
heterogeneidade, na formagao de crengas compartilhadas, dado que a transmissao
cultural molda as atitudes individuais (GOLDBERG, 2011). Sendo assim, possibilita
esclarecimentos em relagao a opiniao publica com efeitos diretos no voto.

Contudo, outros métodos de analises de crencas compartilhadas, no que diz
respeito a opiniao publica, como a analise de rede de crengas (BNA) (BOUTYLINE;
VAISEY, 2017) ndo confirmam a existéncia de heterogeneidade da estrutura de
crencas politicas. No caso especifico, os autores identificaram que a ideologia politica
era central nas estruturas de crencas, ao contrario do trabalho da Baldassari e
Goldberg (2014), os quais analisaram o sistema de crencas politicas do eleitorado
americano e encontram pelo menos trés estruturas de crengas distintas: idedlogos,
agnosticos e alternativos. Porém, apesar da ideologia politica ser central, nas
estruturas analisadas por meio da BNA Boutyline e Vaisey (2017), ndo conseguiram
confirmar a ideologia politica como central, quando partilharam a populagao por
grupos religiosos e negros. Nesses casos, ndo havia uma crenga central para suas
estruturas, mas, a crenga que mais se destacava nao era a ideologia politica.

Outros trabalhos que utilizaram a RCA, como método de analise para
compreensao da heterogeneidade das estruturas de crencas politicas e confirmaram
esta heterogeneidade, foram as pesquisas de WU (2014) que analisou o sistema de
crengas politicas dos chineses usuarios de internet, e Bratli (2018) que analisou os
sistemas de crencas politicas dos noruegueses, além do ja citado trabalho da

Baldassari e Goldberg (2014).
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Além dos trabalhos acerca das crencas politicas, a analise de classes
relacionais tem sido utilizada em diversas areas de estudo como, por exemplo,
estudos organizacionais (MIRANDA; SUMMERS; KIM, 2012; MIRANDA; SUMMERS;
KIM, 2015; ROSSONI et al., 2020; SILVA, 2020) e sociologia econdmica (DIMAGGIO;
GOLDBERG, 2018).

Todavia, o método (RCA) proposto por Goldberg (2011) foi aprimorado pela
analise de classe correlacional (CCA) do Boutyline (2017). A analise em si continua,
baseando-se, na abordagem relacional, mas, com uma alteracdo na medi¢gado que
tornou o algoritmo da analise mais preciso. Boutyline (2017) propde o uso da
correlagdo de Pearson, como uma alternativa a utilizagdo do calculo de
relacionalidade proposto por Goldberg (2011), que continua sendo um método de
analise de classes relacionais.

A CCA assim como a RCA examina as relagdes entre variaveis e individuos,
na busca por classes de individuos, que apresentem redes de esquemas
semelhantes, analisando as posi¢oes dos respondentes, em relacdo a uma variedade
de questdes, as quais formam um dominio social especifico (BOUTYLINE, 2017). O
quadro 1 apresenta uma relacao de estudos aplicados ao RCA e CCA.

Dessa forma, entendemos que a CCA permitird analisar como o eleitor
brasileiro organiza o seu sistema de crengas politicas e, a partir disso, poderemos
testar como se relacionam com o posicionamento politico, com os temas politicos,
bem como com o voto. Trazendo, possivelmente, um caminho para a compreensao
da polarizacao politica vivenciada, no Brasil, dado a existéncia de trabalhos que ja
apontam para uma polarizagao politica nas massas (DIMAGGIO; EVANS; BRYSON,
1996; FIORINA; ABRAMS, 2008).
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Quadro 1 - Estudos aplicados a Analise de Classe Relacional (RCA) e a Analise
de Classe Correlacional (CCA)

Ano Autor(es) Titulo Objetivo Método
Mapping shared understandings using Como 0s americanos organizam
2011 Goldberg relational class analysis: The case of the o simbolismo social do gosto RCA
cultural omnivore reexamined. musical.
Ideological Polarization Over a China-as- Analisar os sistemas de crencas
2014 Wu Superpower Mind-set: An  Exploratory de chineses usuarios de internet RCA
Charting of Belief Systems Among Chinese num contexto de polarizagao
Internet Users, 2008-2011 ideoldgica virtual.
Baldassari e Neither Ideologues nor Agnostics: Alternative Investigar a heterogeneidade
2014 Voters’ Belief System in an Age of Partisan populacional na organizacédo de RCA
Goldberg - ) oy
Politics sistemas de crengas politicas.
Miranda, Jamming with social media: how cognitive A”a"s"’!r:”‘ estrutura cqgn|t|va de
2015 Kime structuring of organizing vision facets affects uma viso organizacional para RCA
o ; e entender seu papel na difusdo
Summers it innovation diffusion. . ~
das inovacdes de TI.
Improving the Measurement of Shared Aprimorar a andlise de classe
2017 Boutyline Cultural Schemas with Correlational Class relacional (RCA) para a analise CCA
Analysis: Theory and Method de classe correlacional (CCA).
On the  structure  of  dispositions. Analisar a  estrutura  das
2017 Daenekindt Transposability of and oppositions between . - o RCA
o iy disposicdes estéticas.
aesthetic dispositions.
Daenekindt, How people organise cultural attitudes: Analisar a organizacio dos
2017 Koster e cultural belief systems and the populist . 9 §ao CCA
) . sistemas de crencgas culturais.
Waal radical right.
Dimaaaio e Searching for Homo Economicus Variation in Como as pessoas organizam
2018 99 Americans’ Construals of and Attitudes crencas econdmicas oujulgama RCA
Goldberg )
toward Markets. moralidade dos mercados.
DiMaaaio Como abordar adequadamente
999, " cuiture out of attitudes: Relationality, dois problemas comuns nas
Sotoudehb, ) ) . s o
2018 population heterogeneity and attitudes analises de pesquisa: a RCA
Goldberg e : 7 X ,
toward science and religion in the U.S. heterogeneidade relacional e a
Shepherd . .
heterogeneidade populacional.
2018 Bratli The_ Norweg/an_ Voter: A Study of Political Map_ear 0s S|sten1as de crengas RCA
Beliefs and Voting Behavior politicas noruegués.
2019 Daenekindt Out of. tune. How people understand social Corppreender a exclusao social CCA
exclusion at concerts. na area cultural.
. . Como 0s significados
Rawlings e Emergent meanings: reconciling compartilhados sdo segregados
2019 ; dispositional and situational accounts of . ~ CCA
Childress . ) ) em orientacdes
meaning-making from cultural objects. . e
sociodemograficas.
Compreendendo Relacionalmente Compreender como os sistemas
2020 Silva Significado do Trabalho e Sistema de de «crengcas e valores se CCA
Crencas e Valores relacionam com o trabalho.
Nobody seems to be fully representing me: Analisar a estrutura de
2020 Barbet lefergntlal |_nter-att|tud|nal S|gn|f|(3adps compar’tl!hados das CCA
cohesion systems and their effects on preferéncias politicas do
satisfaction with the political system europeu.
gcc))isgc;rll\yes Mapeando Esquemas da Cultura Mapear esquemas da cultura
2021 2. ’ Organizacional por meio da Analise de N CCA
Silva e ) o . organizacional.
Classes Correlacionais: Um Tutorial.
Gongalves

Fonte: O autor (2020)
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3. HIPOTESES

Na presente pesquisa, buscamos analisar como o sistema de crencgas politicas
do eleitor brasileiro varia em seu grau de restricdo ideoldgica e estabilidade de atitude.
Além disso, investigamos de que forma isso pode auxiliar na compreensao acerca da
polarizacdo politica brasileira.

Uma dificuldade apontada para a captagcao dos sistemas de crencas politicas é
o argumento de que grande parte dos eleitores ndo conseguem expressar, em linhas
gerais, a base de suas crencgas politicas. No entanto, esse sistema € organizado por
meio de atitudes e comportamentos, mesmo que n&o consigam expressar
discursivamente suas ideias, por meio de suas atitudes e comportamentos, é possivel
captar tais sistemas (CONVERSE, 2006 [1964]).

Como ja mencionado, na secdo anterior, utilizaremos a CCA, um método
indutivo para analise cultural e construcao das classes de eleitores, de acordo com o
sistema de crencas politicas compartilhadas. No entanto, relembramos a possibilidade
de combinar a técnica com outros métodos de analise hipotético dedutivo, por meio
de construgdo a priori de hipéteses, como sugerido e aplicado por Hunzaker e
Valentino (2019), os quais analisaram como liberais e progressistas do eleitorado
americano compreendem o significado de pobreza.

Nesse sentido, analisaremos como os eleitores brasileiros assimilam o
posicionamento politico, esquerda e direita, em relagdo aos temas politicos, e como
se relacionam com os mesmos. Em seguida, investigaremos como o sistema de
crengas politicas compartilhadas se relaciona com o voto e como as dimensdes do
sistema de crencas politicas do eleitor brasileiro se correlacionam com as convicgdes
dos eleitores.

Muito se discute acerca das diferengas psicoldgicas, diante de posicionamentos
politicos distintos, Jost (2017) aponta a existéncia de “afinidades eletivas” entre os
processos cognitivos e motivacionais formadores dos sistemas de crencas politicas
de cada posicionamento politico. E como se os eleitores progressistas, assim como
os conservadores, tivessem uma predisposicdo em concordar com certas crengas
politicas por elas apresentarem uma afinidade, em relagdo as demais, as quais ja
compdem o seu sistema e crengas politicas.

Assim, em virtude de o posicionamento politico afetar as preferéncias politicas

dos eleitores, adotando preferéncias relacionadas ao seu posicionamento ideolégico

31



(HUNZAKER; VALENTINO, 2019), propomos as seguintes hipoteses e o0 seu modelo
(figura 1):

H1: Quanto mais a direita, no espectro politico, maior as preferéncias

por redugées na dimensao dos gastos do governo.

H2: Quanto mais a esquerda, no espectro politico, maior a

concordancia por temas na dimensao dos direitos sociais.

H3: Quanto mais a esquerda, no espectro politico, maior a
concordéancia em relagao aos temas relacionados a dimensdo mudancgas

sociais.

H4: Quanto mais a direita, no espectro politico, maior a discordancia
em relagdo as acées humanitarias e de relagbes amplas com nagées

diversificadas na dimensao politica externa.

[ Posicionamento politico ]

(esquerda x direita) J ,L Dimensdes politicas ]

Figura 1 — Modelo das primeiras hipéteses.

Para compreendermos melhor o comportamento eleitoral do brasileiro,
partimos do pressuposto da heterogeneidade populacional (DIMAGGIO et al., 2018;
GOLDBERG, 2011; XIE, 2013). Logo, para compreendermos melhor tal investigagao,
entendemos que a populagdo de uma maneira geral organiza suas crengas de forma
distinta, principio da multiplicidade discutido anteriormente (DIMAGGIO et al., 2018).
Nesse sentido, estruturas distintas formam sistemas de crengas politicas distintos, os
quais se relacionam com o voto, bem como com as preferéncias politicas de forma

distinta. Dessa forma, propomos as seguintes hipoteses e o seu modelo (figura 2):

H5.1: As classes moderam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao gastos do governo.

H5.2: As classes moderam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao direitos sociais.
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H5.3: As classes moderam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensdo mudancgas sociais.

H5.4: As classes moderam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao politica externa.

Classes
(Sistemas de crencas politicas)

Posicionamento politico ] \
(esquerda x direita) J

)

>L Dimensdes politicas

Figura 2 — Modelo da hipotese cinco.

O sistema de crencgas politicas consiste numa estrutura de ideias e atitudes
relacionadas as predilegdes dos eleitores no campo da politica (CONVERSE, 2006;
JOST; FEDERICO; NAPIER, 2009; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014). O grau e a
interpendéncia funcional, as quais relacionam os elementos do sistema de crencgas
politicas, referem-se a probabilidade de ocorrer alguma mudanca, na configuragcao de
crencgas do eleitor, em relagdo as suas crengas generalizadas (LEUNG et. al., 2002).
Isto é, Leung et. al. (2002) compreendem as crengas como expectativas generalizadas
que influenciam os comportamentos sociais € podem ser do tipo: crengas avaliativas
como, por exemplo, os valores; ou crengas normativas como s&o 0s axiomas sociais,
qgue sao crengas generalizadas, geralmente, em forma de afirmacgao sobre a relagao
entre dois principios.

Na busca pela compreensdao acerca do sistema de crencas politicas
compartilhadas do eleitor, em nossa pesquisa, utilizamos itens relacionados a crencas
avaliativas e crencas normativas.

O grau e a interdependéncia dos elementos do sistema podem ser entendidos
de acordo com a consisténcia das predilegbes dos eleitores sobre determinados
temas politicos como, por exemplo, gastos do governo, direitos sociais, mudangas

sociais e politica externa.
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Dessa forma, o sistema de crencgas politicas compartilhadas € multidimensional
e permite identificar maneiras distintas de organizagdo das crengas dos eleitores
como, por exemplo, encontrar uma classe de eleitores que sao bastante
“‘conservadores” nas suas crencgas relacionadas aos costumes e “liberais” no que diz
respeito a economia (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014). A presente abordagem
permite captar essa ambiguidade, e, como sugere Carlin e Singer (2011) a respeito
do apoio ao regime democratico, uma classificagdo unidimensional obscurece uma
gama de informacgdes, as quais sao relevantes para a compreensao do sujeito.

Sendo assim, as classes de eleitores serdo formadas pelo sistema de crencas
politicas compartilhadas que as caracterizam (GOLDBERG, 2011; BOUTYLINE,
2017) e, visto que o posicionamento politico afeta as preferéncias politicas dos
eleitores, adotando preferéncias relacionadas ao seu posicionamento ideolégico
(HUNZAKER; VALENTINO, 2019), o partidarismo & capaz de moldar esse sistema de
crengas politicas (BOUTYLINE; VAISEY, 2017; VAN BAVEL; PEREIRA, 2018).

Portanto, propomos a seguinte hipétese e o seu modelo (figura 3):

H6.1: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao gastos do governo.

H6.2: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensdao direitos sociais.

H6.3: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao mudancgas sociais.

H6.4: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico

(esquerda x direita) na dimensao politica externa.
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Classes
(Sistemas de crencas politicas)

[ Posicionamento politico 1

> Di 0 liti
(esquerda x direita) J L tmensoes pofiticas ]

Figura 3 — Modelo da hipotese seis.

Todavia, alguns eleitores apresentam mais variagdes, nas suas atitudes, do
que outros, resultado de influéncias sociais e mudangas circunstanciais (SAMMUT;
BAUER, 2011). N&o se pode deixar de considerar que as caracteristicas institucionais,
politicas e culturais afetam a decis&o do voto no cenario brasileiro (BORBA, 2012).
Atualmente, diversos individuos participam de tradigdes culturais plurais, mesmo que
apresentem elementos inconsistentes em determinados momentos, o que demonstra
a capacidade de estabelcerem respostas distintas e inconsistentes de acordo com
situagdes contextuais (DIMAGGIO, 1997). Assim, as atitudes, também, sao afetadas
por caracteristicas culturais no contexto em que o eleitor esta inserido (SAMMUT,
2015).

Ademais, o voto é uma atitude do eleitor gerada em resposta a crengas
avaliativas (AJZEN; FISHBEN, 1980; LEUNG, et al., 2002; CHONG; DRUCKMAM,
2007). Logo, pretendemos analisar de que forma o sistema de crengas politicas
(CONVERSE, 2006[1964]; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014) se relaciona com a
decisao do voto presidencial no Brasil. Buscamos um caminho para a compreensao
da polarizacao politica vivenciada, no Brasil, dado a existéncia de trabalhos que ja
apontam para uma polarizagao politica nas massas (DIMAGGIO; EVANS; BRYSON,
1996; FIORINA; ABRAMS, 2008). Dessa forma, propomos a seguinte hipétese:

H7: Quanto menos consistente o sistema de crencas politicas do

eleitor, maior sera a probabilidade de mudanc¢a do voto.
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Em suma, a figura 4, a seguir, apresenta o modelo proposto e as hipdéteses para
esta pesquisa, que foram levantadas apos a analise do referencial teérico em conjunto

com o problema da pesquisa.

] H7
Classes Mudanca
(Sistemas de crencas politicas) de Voto

H6.1 a H6.4 Hé6.1 a H6.4

HS.1 a HS.4

Dimensdes politicas
Posicionamento politico v Gastos do Governo;

d direit > Direitos Sociais;
(esquer a x direl a) J L Mudancas Sociais;

H1 a H4

Politica Externa.

Figura 4 — Modelo completo das hipoteses.
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4. METODOLOGIA

Diante da literatura consultada e das hipéteses de pesquisa formuladas,
buscamos delinear os procedimentos operacionais, analiticos e metodolégicos que
sustentam a tese proposta. Sendo assim, descreveremos a metodologia adotada para
a execucdo desta pesquisa: tipo de pesquisa, os construtos mensurados, a
delimitacdo da populacdo estudada, a escolha das escalas de mensuragao das
variaveis, o método utilizado para a coleta de dados, as técnicas e procedimentos

empregados para o tratamento, analise dos dados e limitagdes deste trabalho.

4.1 TIPO DE PESQUISA

A pesquisa pode ser enquadrada como de natureza explicativa (VERGARA,
2004). Afinal, buscamos apontar como os sistemas de crengas politicas do eleitor
formado pelas dimensdes da cultura politica afetam a decisdo do voto presidencial.

Dessa forma, adotamos uma abordagem relacional para captar e compreender
os sistemas de crencas politicas do eleitor. Relembrando que a abordagem relacional
possibilita maior compreensao de determinados fendmenos por considerar como
determinados conceitos tedricos explicam a realidade empirica analisada por meio da
apresentacao de sua relagédo com os sujeitos.

Nesse sentido, definimos como unidades de analise as dimensdes politicas:
gastos do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa, propostas
por Converse (2006 [1964]) e utilizada em estudos recentes (BALDASSARI;
GOLDBERG, 2014; BOUTYLINE; VAISEY, 2017).

Sendo assim, adotamos um método quantitativo de pesquisa, ja que buscamos
avaliar uma grande quantidade de casos, com a intengdo de entender como esse
fendmeno ocorre, com uma perspectiva temporal de analise transversal (CRESWELL,
2010; BRYMAN; BELL, 2011). A pesquisa foi aplicada entre os meses de margo a

novembro, do ano de 2019, por meio virtual.

4.2 POPULACAO E AMOSTRA
Para testar as hipoteses apresentadas, a amostragem empregada possui as
seguintes caracteristicas:
e Unidade amostral: eleitor brasileiro;
e Populagao: Conjunto dos eleitores brasileiros dos 26 estados e Distrito

Federal aptos a votar em 2014 e 2018.
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o Populagdo pesquisada: eleitores brasileiros aptos a votar nas eleicdes
de 2014 e 2018.
Adotamos uma amostra n&o probabilistica por conveniéncia (HAIR et al., 2018)
e bola de neve (GOODMAN, 1961), uma vez que n&o foi possivel acessar eleitores
de todos os estados e Distrito Federal por meio de amostra aleatoria (FIELD, 2017).
Na amostra por conveniéncia, a escolha dos respondentes é feita, utilizando os
individuos que estao disponiveis para participar da pesquisa. Além disso, a técnica de
bola de neve possibilita alcangar um maior numero de respondentes pelo fato de ser
impulsionada, por recrutamento de novos participantes, pelos sujeitos que ja
responderam a pesquisa.
Sendo assim, os questionarios foram distribuidos eletronicamente a bases de
e-mail, assim como, a contatos eletrdnicos por meio de smartphone e redes sociais.
Obtivemos uma amostra com 2049 respondentes, dos quais 612 foram
descartados por apresentarem dados ausentes, e outros 20 foram eliminados por
serem repetidos. Dessa forma, a amostra final foi composta por 1417 questionarios

validos.

4.3 COLETA DE DADOS

Os dados foram coletados por meio de questionarios, via internet, utilizando a
plataforma surveymonkey. Como mencionado, anteriormente, o questionario foi
distribuido por meio de e-mails com o link para resposta, também, pelo facebook e
whatsapp, solicitando a participagdo, na pesquisa, bem como o repasse para seus
contatos.

Dentre os beneficios relacionados as pesquisas virtuais, destacam-se a
eficiéncia e o uso da resposta forgcada, a qual evita a ocorréncia de itens omissos
(ALBAUM et al., 2010), além da garantia de anonimato aos respondentes. Isso

possibilita que estes sintam-se a vontade para manifestarem suas opinides.

4.3.1 INSTRUMENTO DE COLETA DE DADOS

O instrumento de coleta de dados (apéndice A) utilizado € composto por 69
itens, sendo 50 deles referentes as quatro dimensdes da cultura politica: 19 itens
relacionados aos gastos do governo, 14 itens referentes aos direitos sociais, 10 itens
relacionados as mudangas sociais e 7 itens referentes a politica externa. Os demais
itens sao: quatro itens referentes ao voto do eleitor, nas eleigdes presidenciais de 2014
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e 2018, um item de auto posicionamento politico, um item de checagem, um item de
filtragem e 12 itens para medir variaveis sociais demograficas.

O questionario (ver quadro 2 ou apéndice A) se inicia com as perguntas
referentes ao voto, nas eleigdes presidenciais de 2014 e 2018, em primeiro e segundo
turno. Em seguida, os itens das dimensdes que compde a cultura politica: gastos do
governo, direitos sociais, mudangas sociais politica externa. Por fim, um item de
posicionamento ideolégico, um item acerca da religiosidade e itens sociais

demograficos.

4.4 OPERACIONALZACAO DAS VARIAVEIS

Na busca de suportar empiricamente esta pesquisa, definimos
constitutivamente e operacionalmente cada uma das variaveis. Apresentaremos as
variaveis dependentes, depois expomos a variavel que forma as classes
correlacionais e que age como variavel mediadora e moderadora, em seguida, as
variaveis independentes. Por fim, apresentamos um sumario com as variaveis e itens

presentes no questionario (quadro 2).

4.4.1 VARIAVEL DEPENDENTE

As variaveis dependentes da presente pesquisa sdo compostas pelo voto, no
primeiro e segundo turno, nas elei¢des presidenciais de 2014 e 2018. Os itens
referentes as eleicbes de 2014 sdo os mesmos praticados pelo Estudo Eleitoral
Brasileiro (ESEB, 2014). Os itens de 2018 seguiram a mesma légica, multipla escolha
com todos os candidatos, “branco ou nulo”, “nao votei ou justifiquei” e “ndo lembro”.

Com os dados coletados para as variaveis dependentes criamos uma outra
variavel dependente, mudanga de voto, que consiste nos respondentes que votaram
no Aécio no segundo turno de 2014 e alteraram o voto para Haddad no segundo turno
de 2018 assim como, os que votaram na Dilma no segundo turno de 2014 e alteraram

o voto para Bolsonaro no segundo turno de 2018.

4.4.2 VARIAVEL MEDIADORA E MODERADORA

Como o interesse deste estudo é avaliar o efeito dos sistemas de crencas
politicas do eleitor e sua influéncia, tanto no voto presidencial, como nas preferéncias
politicas, no que diz respeito as dimensdes da cultura politica e posicionamento
politico, buscamos operacionalizar esse efeito por meio da mediagdo e moderacgao

das classes correlacionais. Uma variavel mediadora funciona como um mecanismo
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capaz de tornar uma variavel propicia a agir sobre a variavel dependente e afetando
a relagao direta entre variavel independente e dependente (BARON; KENNY, 1986;
HAYES, 2017). J4, a variavel moderadora afeta a direcdo ou a for¢a da relagéo entre
uma variavel independente e a variavel dependente (BARON; KENNY, 1986; HAYES,
2017). Assumimos que as classes correlacionais agem como moderadora, na deciséo
do voto, e como mediadora entre o posicionamento politico e as preferéncias politicas
(vide secao das hipoteses). Para tanto, a CCA é formada pelas quatro dimensdes
politicas: gastos do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa
(CONVERSE, 2006 [1964]; BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BOUTYLINE;
VAISEY, 2017). Foram utilizados e adaptados itens presentes, no ESEB (2014), no
Latin American Public Opinion Project (LAPOP, 2017) e na American National Election
Studies (ANES). Estes itens foram medidos por escala Likert de 5 pontos — discordo

fortemente a concordo fortemente.

4.4.3 VARIAVEIS INDEPENDENTES

As variaveis independentes utilizadas, na presente pesquisa, foram: o auto
posicionamento politico presente em diversos estudos (BRANDT, 2020; ESEB, 2014;
JOST, 2006; RODRIGUEZ; SABUCEDO; COSTA, 1993), numa escala de 11 pontos,
variando entre esquerda e direita; e uma variavel acerca da importancia da religiao

(LAPOP, 2017) com uma escala de 5 pontos — nada importante a muito importante.

4.4.4 SUMARIO DO INSTRUMENTO DE PESQUISA

Todas as variaveis e construtos que apresentamos, anteriormente, estédo
apontados, no quadro 2, assim como os itens correspondentes e sua fonte de
informacao.

Quadro 2 — Sumario do questionario

Composicao do

Variavel AR Item Fonte
Questionario
ltem d_e aceite a Vocé aceita participar da pesquisa? Elgbqragao
pesquisa propria
Van_gvelfie checagem de Vocé tinha titulo de eleitor no ano de Elaboragao
habilitacdo para g

o 20147 propria

responder o questionario

Dependente Eleicdo presidencial 2018 Multipla escolha com todos os Elaboracao

Voto (1° Turno) candidatos. propria
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Eleigdo presidencial 2018 Multipla escolha com todos os

(2° Turno)

candidatos.

Elaboracao
prépria

Eleigdo presidencial 2014 Multipla escolha com todos os

(1° Turno)

candidatos.

ESEB (2014)

Eleicao presidencial 2014 Multipla escolha com todos os

(2° Turno)

ESEB (2014)

Gastos do Governo
Classes
correlacionais
(CCA)
Mediadora —
Moderadora

candidatos.
Saude publica para todos é’gff)/ ESEB
Creche ANES adaptada
Combate ao desmatamento ANES adaptada
Cuidados com os portadores de HIV /
AIDS ANES
ANES / ESEB
Escolas publicas (2014)
Adaptada
Universidades publicas E\(?aEpEt)a(ggM)
Auxilios universitarios (FIES —
Financiamento Estudantil) ANES
Cuidados com a populagdo em ANES
situagao de rua (moradores de rua)
Assisténcia a negros ANES
Assisténcia a pessoas carentes ANES
Assisténcia a gays, lésbicas e Elaboragao
transsexuais (GLBT) propria
Programas de redugao de ESEB (2014)
desigualdade social Adaptada
Bolsa familia ESEB (2014)
Adaptada
Investimentos em cultura e arte Ele’\bqragao
propria
Lei Rouanet Ele’\bqragao
propria
Habitagcao popular E\csiaEpI? a(ci'?M)
. . ) ESEB (2014)
Programa Minha Casa Minha Vida Adaptada
Apoio financeiro a empresas privadas ESEB (2014)
Adaptada

Incentivos para a industria

ESEB (2014)

Direitos Sociais

A manutengao e ampliacéo dos direitos

humanos é importante para a LAPOP (2017)
. Adaptado
sociedade
O governo deve oferecer passe livre ~
L Elaboracgéao
(transporte publico de graga) aos prépria

estudantes
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Estudantes de classes baixas devem
ter direito a cota nas Universidades
Federais

ANES adaptada

O governo deve oferecer ajuda e apoio
aos negros

ANES

O governo deve oferecer ajuda e apoio
as mulheres

ANES adaptada

Se o0s pobres se esforgassem mais,

, ~ . ANES
poderiam estar tdo bem quanto os ricos
Q governo de_ve apoiar agdes sociais ANES
junto aos mais pobres
A someg:lade deve garantir igualdade de ANES
oportunidades
E um grande problema a sociedade
nao oferecer igualdade de condi¢des ANES
para todos
Nés teriamos menos problemas se as
pessoas fossem tratadas de forma ANES
mais igualitaria
A gscrawdao eldlscrlmlnagao ANES
dificultaram a vida dos negros
Se 0s negros se esforgcassem mais,
poderiam estar tdo bem quanto os ANES
brancos
Qs negros ainda nao sao tratados ANES adaptada
igualitariamente na sociedade
Os negros devem ter direito a cotas ESEB (2014)
nas universidades federais Adaptada
As mulheres,d.evem receber os ANES adaptada
mesmos salarios que os homens
Meninos devem ser criados como ~
. . ! Elaboragao
meninos e meninas devem ser criadas .
. propria
COmo meninas
Devemos ajustar nossa visao do
. ANES
comportamento moral as mudangas
Haveria menos problemas se houvesse
mais énfase nos lacos familiares ANES
tradicionais
Devemos ser mais tolerantes com
pessoas com diferentes padrdes ANES
Mudancgas sociais morais
As leis devem proteger os
homossexuais contra a discriminagdo ~ ANES
no trabalho
Os gays podem ser autorizados a servir ANES
nas forgas armadas
Devemos ter educacéo sexual a partir  Elaboragao
do ensino fundamental prépria
As mulheres devem obedecer aos seus Elaboracéo
maridos prépria
Quando o aborto deve ser permitido? ANES

Politica externa

Devemos nos esforgar para termos um
bom relacionamento com o
MERCOSUL

ANES adaptada
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Devemos nos esforgar para termos um
bom relacionamento com os Estados
Unidos

ANES adaptada

Devemos nos esforgar para termos um

. ANES adaptada
bom relacionamento com a Venezuela
Devem_qs _ter politicas de a_Juda ANES adaptada
humanitaria para estrangeiros
Devemos aceitar imigrantes europeus ~
D Elaboragao
com boa qualificagao técnica e .
. propria
académica
Devemos aceitar imigrantes de paises Elaboragao
pobres e em guerra propria
Devemos aceitar imigrantes Elaboragao
venezuelanos propria
Pensando em esquerda e direita na Brandt (2020) /
Independente politica, como vocé se considera? ESEB (2014) /
Auto Auto posicionamento Lembrando que zero significa que vocé Jost (2006) /
posicionament politico € de esquerda e 10 que vocé é de Rodriguez,
o politico direita. Sendo que basta deslizar a Sabucedo e
barra para o lado da sua resposta. Costa (1993)
Ind(_ap_(?ndente Religi&o Quao importante € a religido na sua LAPOP (2017)
Religiao vida?
Sexo Qual é o seu sexo? ESEB (2014)
Orientagao sexual Qual é a sua orientacao sexual? EIa’bolragao
propria
Estado civil Qual é o seu estado civil? ESEB (2014)
Etnia — IBGE Qual é a sua etnia? (IBGE) ESEB (2014)
Atividade profissional ~ 3ual categoria melhor descreve asua  pqpp (9014)
atividade profissional?
. Grau de instrugéo Qual é o seu grau de instrugéo? ESEB (2014)
Sociais
demograficas L . L
Religidao Qual é a sua religiao? LAPOP (2017)
Renda Qual é a sua renda familiar mensal? ESEB (2014)
Idade Qual é a sua idade? ESEB (2014)

Local de moradia

Em que estado brasileiro vocé mora?

ESEB (2014)

Em que cidade vocé reside?

ESEB (2014)

Dificuldade em
responder

Vocé teve dificuldade em responder
alguma das perguntas?

Elaboracao
prépria
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Muito obrigado por participar desta

pesquisa! Caso tenha interesse em

receber os resultados e ficar informado Elaboragao
dos proximos passos, por favor, deixe  propria
seu e-mail. O anonimato sera

preservado.

E-mail

Fonte: O autor (2020).
Nota: Estudo Eleitoral Brasileiro (ESEB); Latin American Public Opinion Project (LAPOP); American
National Election Studies (ANES).

4.4.5 PROCEDIMENTOS DE TRADUGCAO E ADPTACAO DAS ESCALAS

Os itens baseados, na ANES, foram, originalmente, elaborados para a lingua
inglesa. Dessa forma, para que fosse possivel 0 uso junto a respondentes brasileiros,
foi necessaria a realizacdo da tradugao e adaptacao. Inicialmente, traduzimos cada
um dos itens originais. As tradug¢des foram, entdo, revisadas e comparadas por
especialistas no tema (professores doutores pesquisadores de pesquisa social) e
fluentes na lingua inglesa. Apds este passo, foi realizado a retraducgéo para o inglés,
por um profissional bilingue de nacionalidade norte americana. Os demais itens
baseados, no ESEB e LAPOP, ja estavam em lingua portuguesa ndo havendo
necessidade de tradugéo, apenas foram realizadas algumas adaptacgdes e insergao
de novos itens, devido ao contexto politico vivido, no Brasil, no momento da pesquisa
como, por exemplo, um questionamento acerca de apoio a Lei Rouanet, visto que tem

sido um tema polémico na sociedade brasileira.

4.46 PRE-TESTE

Para averiguacao do nivel de resposta proposta, observagao das escalas de
medicao, falhas na organizagao das perguntas e possiveis duvidas geradas pelo tema
proposto da pesquisa, realizamos um pré-teste com 78 respondentes durante o més
de fevereiro de 2019. Assim, identificamos algumas falhas e necessidades de ajustes
que foram apontados no pré-teste como, por exemplo, correcéo de alguns itens para

facilitar a compreenséao e exclusao de outros que nao contribuiam como esperavamos.

4.5 ETAPAS DA PESQUISA E PROCEDIMENTOS DE ANALISE

Com o problema definido e as hipoteses formuladas, apresentamos, no quadro
3, as etapas da analise, bem como os procedimentos analiticos. Os dados foram
coletados pela plataforma surveymonkey no periodo de margo a novembro de 2019.
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Quadro 3 — Especificagao das etapas da pesquisa

Etapa Procedimentos Analiticos
Andlise Fatorial por Componentes
1° Etapa - Extracao dos fatores da cultura politica Principais
Analise descritiva e Correlacao de
2° Etapa - Anadlise descritiva das variaveis Pearson
3° Etapa - Formando as classes correlacionais Andlise de Classes Correlacionais
Anélise de Classes Correlacionais e
4° Etapa - Distinguindo CCA x Cluster Clusters
5° Etapa — Analisando relacionalmente os sistemas de crencas
politicas Anélise de Correspondéncia Mdultipla
6° Etapa - Gerando pesos para as classes Propensity Score Matching
7° Etapa - Analise do efeito mediador e moderador das classes
correlacionais em relagéo as dimensdes politicas Andlise por Mediagao e Moderagao

8° Etapa - Anadlise da influéncia das Classes no voto presidencial  Analise por Regresséo Logistica

Fonte: O autor (2020).
Como apresetado, no quadro 3, na primeira etapa, fizemos a analise das

dimensdes da cultura politica por meio dos componentes principais, avaliando a
adequacado dos fatores por meio dos testes Kaiser-Meyer-Olkin (KMO), de
esferecidade de Bartlett e Determinante. O teste KMO (KMO>0,5) atesta se as
correlagdes sao compactas e adequadas para analise de fatores; o teste de Bartlett
(p<0,05) indica se as correlagdes entre os itens sao distintas de uma matriz identidade,
0 que as tornaria suficientes para a analise de fatores pela constatacdo de
aglomeracgao de itens capazes de formar um fator; e, por fim, o teste de determinante
(D>0,00001), para evitar problemas de multicolinearidade ou singularidade (FIELD,
2017). Além disso, analisamos a confiabilidade dos fatores gerados por meio do alfa
de Cronbach (a>0,7) e pelo coeficiente de correlagao intraclasse (ICC).

Na segunda etapa, avaliamos a descricdo das variaveis, buscando avaliar a
qualidade das variaveis por meio da analise descritiva e da correlagdo entre as
variaveis, com intuito de reduzir o risco de multicolinearidade, devido a altas
correlagdes das variaveis.

Na terceira etapa, aplicamos a analise de classes correlacionais para gerar as
classes com base nos itens que compdem os fatores gerados, na primeira etapa, e,
que compdem a cultura politica. Entre os pressupostos da CCA, Boutyline (2017)
aponta que os dados: i) devem ser de razao intervalar; ii) preferencialmente com o
mesmo nivel de mensuragao; iii) apresentar associagao linear entre si; iv) ter
dimensdes confiaveis. Contudo, ha estudos (BOUTYLINE, 2017; DIMAGGIO et al.,
2018) que utilizam os métodos relacionais com dados que ndo atendem aos

pressupostos, indicando a robustez do método, mesmo nessas situagdes, como
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afirmado por Boutyline (2017). Para gerar as classes, utilizamos como filtro de
significancia 0,01.

Na quarta etapa, buscamos apresentar a diferengca que ha entre a técnica de
Cluster e CCA, como ja discutido, anteriormente, as classes correlacionais ndo séo
agrupamentos homogéneos. Para apontarmos a diferenga, realizamos um
agrupamento pela combinagdo hierarquica de casos, pautando-nos na distancia
euclidiana por meio do método Ward. Geramos um dendograma e confirmamos pelo
screeplot. Em seguida, geramos os grupos pelo método k-means. Sendo assim, com
intuito de atestar que as classes se diferenciam dos agrupamentos homogéneos,
cruzamos as variaveis nominais, as quais as representam, mediante uma tabela
cruzada, em que testamos as diferengas entre categorias por intermédio do teste Qui-
quadrado e por meio do teste de concordancia Kappa de Cohen.

Na quinta etapa, utilizamos Analise de Correspondéncia Multipla (ACM), que
possibilita examinar dados categoricos (qualitativos) (CARVALHO, 2008;
KASSAMBARA, 2017; LE ROUX; ROUANET, 2010). O objetivo desta pesquisa foi
analisar os sistemas de crengas compartilhados (classes) e sua relagdo com o voto
presidencial, em 2014 e 2018, de forma relacional. Tal analise viabiliza utilizar
procedimentos otimizados para ilustrar, visualmente, a associagao entre categorias
de analise e grupos de individuos (KASSAMBARA, 2017). Para tratamento dos dados
categoricos da pesquisa relacionados a cultura politica, utilizamos as dimensodes
politicas, os dados relacionados ao voto, nas eleicbes presidenciais de 2014 e 2018,
bem como as variaveis relacionadas a mudanga de voto, e a manutencao deste nas
duas eleicdbes. Como medida de qualidade de representagdo das variaveis para
definicdo das dimensdes do mapa de correspondéncia usamos o cos?, assim como,
estimamos os efeitos e significancia (p<0,001) das variaveis categéricas por cada
dimensao. Dessa forma, identificamos uma dimenséao relacionada a cultura politica
(fator1) e voto (fator 2). Além disso, a ACM nos permite identificar grupos homogéneos
dentro de cada sistemas de crengas compartilhadas (classes), evidenciando a
heterogeneidade populacional e sua relagdo com o voto. Para uma melhor leitura dos
mapas gerados, utilizamos um filtro com cos?>0,2 para representacdo das variaveis
categoricas.

Na sexta etapa, com a finalidade de aumentar a validade interna dos dados,
utilizamos a Propensity Score Matching, a fim de gerar os pesos para cada caso com

intuito de gerar maior robustez na analise (BURGETTE; GRIFFIN; MACCAFFREY,
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2017). O objetivo deste estudo n&o é, exatamente, reduzir o viés da amostra para
cada grupo, mas, buscar garantir que o efeito das classes seja resultado da estrutura
das relagdes das variaveis. Para tal, rodamos a propensity score com os mesmos itens
que utilizamos para gerar as classes, pelo método Average Treatment Effect (ATE), e
em cada modelo que analisamos as classes, utilizamos a variavel gerada w.psm como
variavel de controle.

Na sétima e oitava etapa, testamos se as hipdteses formuladas séao
confirmadas ou ndo. Com intuito de identificar se os dados das variaveis atendiam aos
pressupostos de normalidade e linearidade, realizamos um diagndstico a respeito da
normalidade, colinearidade, residuos e observacgdes influentes. Todas as variaveis
apresentaram valores aceitaveis para assimetria e curtose (valores entre -1,5 e 1,5)
(FIELD, 2017). Prosseguindo com o diagnéstico dos dados, as correlagdes (valores
abaixo de 0,8) entre as variaveis e o VIF (valores abaixo de 5), também, né&o
apresentaram problemas relacionados a multicolinearidade (HAIR et al., 2018).
Retiramos alguns outliers que apresentaram residuos padronizados (Zred >2,5) acima
do aceitavel, assim como, a distancia de Cook e a alavancagem (/leverage) fora dos
limites recomendados. As estatisticas de influéncia DFBeta padronizado para todas
as variaveis apresentaram valores abaixo de 1 (FIELD, 2017). Todos os modelos
apresentaram valores adequados para a estatistica de Durbin-Watson (1,5 < Durbin-
Watson < 2,5), como recomendado por Field (2017).

No primeiro momento, analisamos por meio de regressao linear o efeito do
posicionamento politico em relagdo as dimensdes politicas. Em seguida, analisamos
o efeito moderador, assim como o efeito mediador das classes correlacionais,
lembrando que uma variavel mediadora funciona como um mecanismo capaz de
tornar uma variavel propicia a agir sobre a variavel dependente e, afetando a relagéo
direta entre variavel independente, bem como dependente (BARON; KENNY, 1986;
HAYES, 2017; VIEIRA, 2009). Ja, a variavel moderadora afeta a dire¢cdo ou a forga
da relagcao entre uma variavel independente e a variavel dependente (BARON;
KENNY, 1986; HAYES, 2017; VIEIRA, 2009). A analise da mediagao foi realizada por
meio do uso de equagdes estruturais (SEM), coforme sugerido por diversos estudos
(IACOBUCCI, 2012), como opgao mais adequada, apresentando melhor resultado das
estimativas por ter todas as regressdes dentro de um mesmo modelo de analise. Para
avaliacao do ajuste do modelo, foram analisados os indices de ajustes sugeridos por

Hair et al. (2018): a raz&o entre a estatistica qui-quadrada do modelo e seus graus de
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liberdade (x?/d.f.), o comparative fit index (CFl), o Tucker-Lewis index (TLI), o
incremental fit index (IF1), o root mean squared approximation error (RMSEA) e o
standardized root mean squared residual (SRMR).

Por fim, analisamos, por meio da regresséao logistica, a influéncia e os efeitos
das classes correlacionais, em relagao ao voto presidencial, nas eleicoes de 2014 e
2018. Com intuito de compreender a relacéo entre o sistema de crencgas politicas e a
mudanca de voto (esquerda x direita do segundo turno de 2014 para 2018), utilizamos
o método de selegdo de amostras proposta por Heckman (1976), para calcular o
Inverse Mills Ratio (IMR), a fim de selecionar parte da amostra, a qual manteve o voto
valido em ambas as elei¢bes, como sugerido por Toomet e Henningsen (2008), com
o objetivo de melhorar o modelo de analise, mitigando o viés de selegéo.

No segundo momento, analisamos por meio de regressao logistica a influéncia
do sistema de crencas politicas, em relacdo a mudanga do voto presidencial,
utilizando a variavel IMR como controle.

Os codigos da analise e relatorios, assim como os pacotes utilizados no R

estao no apéndice B e no arquivo html, anexos a tese.

4.6 LIMITACOES DO ESTUDO

A amostragem por conveniéncia em conjunto com a técnica de bola de neve
pode impactar a representatividade. Como o intuito da pesquisa € testar a estrutura
das relagbes entre as variaveis propostas e nao a validade externa dos resultados, a
representatividade da amostra ficou em segundo plano. Por outro lado, os
respondentes foram estimulados a responderem e compartilharem com a suas redes
0 questionario. Também, buscamos ampliar a populagdo pesquisada para reduzir o
problema e conseguimos acessar respondentes de todo o Brasil. Contudo, dois
estados, Rio de Janeiro e Parana, sao responsaveis por 50% da nossa amostra.

Além disso, outra limitacdo deve-se ao fato de os questionarios terem sido
distribuidos por meio de links, o que pode gerar o viés de autosselecao, sujeitos a
tendéncia de certos individuos, os quais tém de participar ou ndo de pesquisas online
(CALLEGARO; MANFREDA; VEHOVAR, 2015).
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5. ANALISE DOS RESULTADOS

Neste capitulo, apresentamos os dados coletados e resultados encontrados na
pesquisa conduzida. Primeiro, apontamos a caracterizagdo da amostra. Em seguida,
a analise dos dados foi desenvolvida, de acordo com as relagdes propostas nas

hipoteses. Por fim, expusemos os resultados encontrados com relacio as hipéteses.

5.1 CARACTERIZACAO DA AMOSTRA

A tabela 1 ilustra as caracteristicas da amostra final. Dos 1417 respondentes,
730 sdo do sexo masculino (51,52%). Em relagdo a orientagdo sexual, a maioria
(88,3%) € heterossexual. Em relagdo ao estado civil, 47,1% sao casados(as),
enquanto 33,4 % solteiros(as). Seguindo a classificagdo de etnia do IBGE, 61,8% se
declararam como brancos e 35,9% como pretos ou pardos. Em relagdo a idade,
31,48% tem entre 30 e 39 anos, sendo que entre 20 e 49 anos concentra 79,82% dos
respondentes. Em relagao a renda familiar, 16,5% recebem até 2 salarios minimos e
25,8% recebem de 2 até 5 salarios minimos. No que diz respeito ao grau de instrugéo,
21,7% apresentam até superior incompleto. Ademais, 33,90% sao trabalhadores de
empresa privada com carteira assinada, 26,5% sao funcionarios publico e 4,20%
estavam desempregados. Quanto a religiosidade, a maioria 40,1% sé&o catdlicos, e
18,9% evangélicos. A maioria dos respondentes reside, na regido sudeste 46,37 %.
Na coleta de dados, conseguimos respondentes de todos os Estados e Distrito

Federal, optamos por representar por regiao para facilitar a leitura na tabela.

Tabela 1 — Caracteristicas da Amostra

Frequéncia Frequéncia

Caracteristica Relativa (%) Absoluta (n)

SEXO

Feminino 48,48% 687
Masculino 51,52% 730
ORIENTACAO SEXUAL

Heterossexual 88,30% 1251
Homossexual 7,30% 104
Bissexual 3,60% 51
Assexuado 0,50% 7
Outro 0,30% 4
ESTADO CIVIL

Casado (a) 47,10% 667
Solteiro (a) 33,40% 473
Relacionamento Estavel 12,90% 183
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Separado (a) / Divorciado (a)

Outros

ETNIA IBGE

Branca

Parda

Preta

Amarela

indio

IDADE

20-29

30-39

40-49

50-59

60-69

70-82

Média

Moda

Mediana

Desvio padrao

Minimo

Maximo

Renda familiar

Até R$ 998,00 (1 salario minimo)

De R$ 999,00 até R$ 1996,00 (mais de 1 até 2 salarios
minimos)

De R$ 1997,00 até R$ 4990,00 (mais de 2 até 5 salarios
minimos)

De R$ 4991,00 até 9980,00 (mais de 5 até 10 salarios
minimos)

De R$ 9981,00 até 14970,00 (mais de 10 até 15 salarios
minimos)

De R$ 14971,00 até 19960,00 (mais de 15 até 20 salarios
minimos)

Mais de R$ 19961,00 (mais de 20 salarios minimos)
Grau de instrugao

Fundamental

Médio incompleto

Médio completo

Superior incompleto

Superior completo

Mestrado

Doutorado

Atividade Profissional

Trabalhador COM carteira assinada

Funcionario publico

Estudante

Autdbnomo / conta prépria

Outro

6,10%
0,60%

61,80%
28,00%
7,90%
1,80%
0,60%

25,76%
31,48%
22,58%
14,11%
5,22%
0,85%
38

30

37
11,85
20

82

4,40%
12,10%

25,80%
23,40%
15,90%

7,20%
11,10%

0,10%
0,40%
3,80%
17,40%
38,50%
22,40%
17,40%

33,90%
26,50%
9,40%
7,60%
4,70%

86

875
397
112
25

365
446
320
200
74
12

63
171

366

332

226

102
157

54

247
546
317
247

480
375
133
107
66
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Profissional liberal 4,30% 61

Desempregado 4,20% 60
Empregador / Empresario 3,80% 54
Estagiario / Trainee 2,30% 33
Trabalhador SEM carteira assinada 1,90% 27
Executivo empresa privada 1,50% 21
Religiao

Catolica 40,10% 568
Nenhuma (acredita em entidade suprema) 15,10% 214
Protestante Tradicional/ Evangélica ndo pentecostal 10,80% 153
Agnéstico ou Ateu 8,30% 117
Evangélica pentecostal 8,10% 115
Espirita Kardecista 7,90% 112
Outro 4,60% 65
Tradicionais ou nativas 2,60% 37
Outra oriental 1,60% 22
Judeu 0,50% 7
Mormon 0,40% 5
Testemunha de Jeova 0,10% 2
Regiao

Sul 27,45% 389
Sudeste 46,37% 657
Centro-Oeste 3,95% 56
Nordeste 15,88% 225
Norte 6,35% 90

Fonte: O autor (2020).
5.2 DIMENSOES DA CULTURA POLITICA

Estudos contemporaneos acerca da cultura politica pressupdem que ela &
formada por meio de significados compartilhados (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014;
BOUTYLINE, 2017; WU, 2014), cujos esquemas culturais sao captados por meio da
apreciacao cognitiva dos individuos sobre a realidade social (DIMAGGIO, 1997;
STRAUSS; QUINN, 1997).

Como ja mencionado, optamos por avaliar a cultura politica por meio de quatro
dimensdes politicas: gastos do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica
externa (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BOUTYLINE; VAISEY, 2017;
CONVERSE, 2006 [1964]), utilizando e adaptando itens presente, no ESEB (2014),
LAPOP (2017) e ANES.

Dessa forma, analisamos cada uma das dimensdes da cultura politica,
separadamente, por meio dos testes KMO, de esferecidade de Bartlett e
Determinante. Todas as dimensdes apresentaram apenas um fator, necessitando de

alguns ajustes de inverséo e eliminagéo de itens, os quais ndo agregavam a propria
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dimens&o. Apds os ajustes de cada dimensao, analisamos a confiabilidade de cada
dimensé&o por meio do alfa de Cronbach e ICC. Como sugerem Field (2017) e Hair et
al. (2018), foram eliminados 6 itens ao total por ndo contribuirem para a dimenséo ou
por reduzirem a confiabilidade. A tabela 2 apresenta cada dimensao da cultura politica

com seus itens e respectiva carga fatorial, itens invertidos est&o sinalizados.

Tabela 2 — Carga Fatorial das Dimenso6es de Cultura Politica

Di ~ . . Carga
imensdes com respectivos itens = .
atorial
Gastos do Governo
Assisténcia a negros 0,794
Assisténcia a gays, lésbicas e transsexuais (LGBT) 0,770
Programas de reducgéo de desigualdade Social 0,760
Assisténcia a pessoas carentes 0,748
Cuidados com a populagao em situagao de rua (moradores de rua) 0,725
Habitagao popular 0,724
Cuidados com os portadores de HIV/AIDS 0,713
Investimentos em cultura e arte 0,710
Combate ao desmatamento 0,707
Programa Minha Casa Minha Vida 0,702
Universidades Publicas 0,697
Lei Rouanet 0,652
Creche 0,635
Bolsa Familia 0,632
Auxilios Universitarios (FIES - Financiamento Estudantil) 0,626
Escolas publicas 0,615
Saude publica para todos 0,606
Direitos Sociais
O governo deve oferecer ajuda e apoio aos negros 0,864
Os negros devem ter direito a cotas nas Universidades Federais 0,816
O governo deve oferecer ajuda e apoio as mulheres 0,762
A escravidao e discriminagéo dificultaram a vida dos negros 0,710
Os negros ainda nao sao tratados igualitariamente na sociedade. 0,690
A manutencgao e ampliagdo dos direitos humanos é importante para a sociedade 0,675
Estudantes de classes baixas devem ter direito a cota nas Universidades Federais 0,665
O governo deve apoiar agdes sociais junto aos mais pobres 0,642
E um grande problema a sociedade nao oferecer igualdade de condigdes para todos 0,631
Se os negros se esforgassem mais, poderiam estar tdo bem quanto os brancos (invertida) 0,594
A sociedade deve garantir igualdade de oportunidades 0,578
Nos teriamos menos problemas, se as pessoas fossem tratadas de forma mais igualitaria 0,547
Se os pobres se esforgassem mais, poderiam estar tdo bem quanto os ricos (invertida) 0,527
O governo deve oferecer passe livre (tfransporte publico de graga) aos estudantes 0,498
Mudangas Sociais
Haveria menos problemas, se houvesse mais énfase nos lagos familiares tradicionais 0,790
(invertida)
Meninos devem ser criados como meninos e meninas devem ser criadas como meninas 0,781
(invertida)
Devemos ter educagao sexual a partir do ensino fundamental 0,759
Quando o aborto deve ser permitido? 0,707
As leis devem proteger os homossexuais contra a discrimina¢éo no trabalho 0,654
Os gays podem ser autorizados a servir nas forgas armadas 0,598
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As mulheres devem obedecer aos seus maridos (invertida) 0,592

Politica Externa

Devemos aceitar imigrantes venezuelanos 0,885
Devemos aceitar imigrantes de paises pobres e em guerra 0,881
Devemos ter politicas de ajuda humanitaria para estrangeiros 0,834
Devemos nos esforgar para termos um bom relacionamento com a Venezuela 0,586
Devemos aceitar imigrantes europeus com boa qualificagao técnica e académica 0,564
Devemos nos esforgar para termos um bom relacionamento com o MERCOSUL 0,552

Fonte: O autor (2020).
A tabela 3 apresenta de forma sucinta os valores dos testes KMO, Bartlett e

Determinante, assim como os valores referentes a confiabilidade: alfa e ICC, e

correlagdes para cada dimensao da cultura politica.

Tabela 3 — Resumo da Analise Fatorial e Confiabilidade

Alfa de

Itens KMO Cronbach ICC 2 3 4
1. Gastos do Governo 17 0,943** 0,93 0,45** [ 739**  54** ,503**
2. Direitos Sociais 14 0,903*** 0,9 0,39*** ,668** 586**
3. Mudancas Sociais 7 0,865*** 0,83 0,40*** ,516**
4. Politica Externa 6 0,793*** 0,81 0,41%**

Fonte: O autor (2020). Nota: ***Bartlett(p<0,001); **p<0,01;
Determinante>0,00001; n=1417.

O primeiro fator abrangeu elementos relativos as politicas publicas, nas quais
se buscou analisar o julgamento do respondente, acerca de uma presenga maior ou
menor do Estado, nestas politicas. Dois itens foram retirados por ndo contribuirem
para a composicao do fator: Apoio financeiro a empresas privadas; Incentivos para a
industria. Dessa forma, o fator ficou composto por 17 itens e alfa de Cronbach de 0,93.
Ja o segundo fator é formado por 14 itens que estao relacionados a (dis)concordancia
do respondente, em relagao aos direitos sociais, nédo houve exclusao de nenhum item
e apresentou alfa de Cronbach de 0,90. O terceiro fator € composto por 7 itens que
captam o julgamento, em relagdo aos costumes, bem como mudangas sociais e alfa
de Cronbach de 0,83. Houve exclusdo de 2 itens por ndo contribuirem para a
composicao do fator: Devemos ser mais tolerantes com pessoas com deferentes
padrbées morais; As mulheres devem receber os mesmos salarios que os homens; 1
item foi excluido por reduzir a confiabilidade do fator: Devemos ajustar nossa viséo do
comportamento moral as mudangas. Finalmente, o ultimo fator se refere a atitudes,
em relagdo a paises vizinhos, blocos econémicos e ajuda humanitaria, representando
acdes de politica externa, composto por 6 itens e alfa de Cronbach de 0,81. Apenas 1

item foi excluido, na fase analise de fatores, por nao se apresentar em conjunto com
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os demais itens: Devemos nos esforgar para termos um bom relacionamento com 0s
Estados Unidos.

5.3 MAPEANDO OS SISTEMAS DE CRENCAS POLITICAS: Formando as Classes
Correlacionais

Nesta secdo, apresentamos o mapeamento dos sistemas de crencas dos
eleitores brasileiros, utilizando a analise de classes correlacionais (CCA). Para
elaboracao dos sistemas de crencas, utilizamos os itens correspondentes ao resultado
da analise fatorial em que formamos os quatro fatores da cultura politica: gastos do
governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa.

Examinando os dados dos respondentes, por meio da CCA, o resultado indicou
a presenca de trés classes relacionais, as quais corresponderam a 28%, 47% e 25%
do total de 1417 respondentes. Para cada classe, representamos a rede de crencas
com base, nas correlagdes entre as crencas politicas analisadas, para construir as
dimensdes da cultura politica. Relembramos que as classes néo representam grupos
homogéneos, trata-se de uma técnica para captar sistemas organizados de forma
compartilhada que apresentam heterogeneidade populacional. Dessa forma, dentro
de uma mesma classe, existem grupos distintos que julgam tais crengas como
importantes, mesmo que discordem (BOUTYLINE, 2017; GOLDBERG, 2011). Com o
intuito de evidenciar a distingdo dos sistemas de crengas formado pelas classes,
aplicamos o teste de Jennrich (1970), para testar a igualdade das matrizes de
correlagado da amostra total, em relagéo as classes e entre as proprias classes Todos
os testes apontaram que as matrizes sao significativamente distintas (p<0,001). Os
resultados podem ser consultados no apéndice B.

Faremos aqui uma breve apresentagcdo acerca de cada classe e, em seguida,
apontaremos a analise realizada separadamente para cada classe. A classe 1
apresentou um sistema de crengas pouco coeso, com baixa correlagdo entre as
crencgas e algumas correlagdes nao significativas, nomeamos como um sistema de
crencgas representativo de Interesse de grupo, por representarem grupos que se
preocupam com si proprio. A classe 2 apontou um sistema de crengas consistente,
com alta correlacdo entre a grande maioria das crengas e poucas correlagdes nao
significativas. Nomeamos esta classe como um sistema de crencas dos /dedlogos por
representar grupos que, notadamente, compreendem as dimensdes politicas, as quais
formam a cultura politica e organizam suas atitudes politicas, seguindo o campo

ideologico esquerda x direita. Por fim, a classe 3 € formada por um sistema de crengas
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qgue se localiza entre as duas primeiras classes, tem um sistema mais coeso que a
primeira, porém nao muito consistente quanto a segunda, apresenta bastante
correlagdes significativas, contudo s&o baixas, apresenta também algumas
correlagdes nao significativas. Nomeamos como Quase Idedlogos, esta associado a
grupos que organizam suas atitudes politicas, buscando o campo ideoldgico,
entretanto apresentam certa limitacdo na compreensao acerca das dimensdes da
cultura politica. Tais sistemas de crencas politicas e nomeacgdes foram identificados,
no eleitorado norte americano (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; CONVERSE,
2006) e no eleitorado do Rio Grande do Sul (BAQUERO, 1994).

5.3.1 CLASSE 1: INTERESSE DE GRUPO

A tabela 4 ilustra as caracteristicas da classe 1. Dos 401 respondentes, 251
sdo do sexo masculino (62,6%). Em relagéo a orientagao sexual, a maioria (93,8%) é
heterossexual. Em relagcédo ao estado civil, 52,1% sao casados(as), enquanto 27,7 %
solteiros(as). Seguindo a classificagdo de etnia do IBGE 65,6% se declararam como
brancos e 31,6% como pretos ou pardos. Em relagao a idade, 31,4% tem entre 30 e
39 anos, sendo que entre 70 e 82 anos concentra 66,7% da amostra total dessa faixa
de respondentes. Em relagcéo a renda familiar, 14,9% recebem até 2 salarios minimos
e 28,4% recebem de 5 até 10 salarios minimos. No que diz respeito ao grau de
instrucédo, 22,7% apresentam até superior incompleto, enquanto 45,1% tem nivel
superior completo. Ademais, 36,4% sé&o trabalhadores de empresa privada com
carteira assinada, 21,9% séao funcionarios publico e 4,20% estavam desempregados.
Quanto a religiosidade, a maioria 47,9% séao catélicos e 13,5% evangélicos e 54,9%
consideram a religiao muito importante. A maioria dos respondentes residem na regiao
sudeste 43,9%. Por fim, 34,9% se auto posicionaram como eleitores moderadamente
de direita, sendo que 62,2% de toda a amostra que se posiciona como eleitor de direita

situa-se, nesta classe, na classe representam 29,2%.

Tabela 4 — Caracteristicas da Classe Interesse de Grupo

Frequéncia Frequéncia Entre as

Caracteristica Relativa Absoluta Classes
(%) (n) (%)

SEXO

Feminino 37,40% 150 21,80%

Masculino 62,60% 251 34,40%

ORIENTAGCAO SEXUAL
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Heterossexual

Homossexual

Bissexual

Assexuado

Outro

ESTADO CIVIL

Casado (a)

Solteiro (a)

Relacionamento Estavel

Separado (a) / Divorciado (a)

Outros

ETNIA IBGE

Branca

Parda

Preta

Amarela

indio

IDADE

20-29

30-39

40-49

50-59

60-69

70-82

Média

Desvio padrao

Minimo

Maximo

Renda familiar

Até R$ 998,00 (1 salario minimo)

De R$ 999,00 até R$ 1996,00 (mais de 1 até 2 salarios
minimos)

De R$ 1997,00 até R$ 4990,00 (mais de 2 até 5 salarios
minimos)

De R$ 4991,00 até 9980,00 (mais de 5 até 10 salarios
minimos)

De R$ 9981,00 até 14970,00 (mais de 10 até 15 salarios
minimos)

De R$ 14971,00 até 19960,00 (mais de 15 até 20 salarios
minimos)

Mais de R$ 19961,00 (mais de 20 salarios minimos)
Grau de instrugao

Fundamental

Médio incompleto

Médio completo

Superior incompleto

Superior completo

Mestrado

93,80%
3,50%
1,50%
0,50%
0,70%

52,10%
27,70%
13,20%
6,20%
0,70%

65,60%
27,40%
4,20%
2,00%
0,70%

21,90%
31,40%
24,20%
13,00%
7,50%
2,00%
40

12,3

21

81

4,20%
10,70%
25,90%
28,40%
14,00%
7,20%
9,50%
0,00%
0,50%
5,00%
17,20%

45,10%
21,20%

376
14

209
111
53
25

263
110
17

88
126
97
52
30

17
43

104

114

56

29
38

20

181
85

30,10%
13,50%
11,80%
28,60%
75,00%

31,30%
23,50%
29,00%
29,10%
37,50%

30,10%
27,70%
15,20%
32,00%
37,50%

24,10%
28,30%
30,30%
26,00%
40,50%
66,70%

27,00%
25,10%
28,40%
34,30%
24,80%
28,40%
24,20%
0,00%

40,00%
37,00%
27,90%

33,20%
26,80%
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Doutorado

Atividade Profissional

Outro

Trabalhador COM carteira assinada
Trabalhador SEM carteira assinada
Executivo empresa privada
Autdbnomo / conta prépria
Profissional liberal

Empregador / Empresario
Funcionario publico

Estagiario / Trainee

Estudante

Desempregado

Regiao

Norte

Nordeste

Centro-Oeste

Sudeste

Sul

*Todos os Estados e Distrito Federal

Religiao
Outro
Catoélica

Protestante Tradicional/ Evangélica ndo pentecostal

Outra oriental
Evangélica pentecostal
Mormon

Tradicionais ou nativas
Espirita Kardecista
Judeu

Testemunha de Jeova

Nenhuma (acredita em entidade suprema)

Agnostico ou Ateu
Importéncia da Religido
Nada importante
Pouco importante

N&o sei

Algo importante

Muito importante
Ideologia politica
Esquerda
Moderadamente esquerda
Centro
Moderadamente direita
Direita

11,00%

7,20%
36,40%
1,20%
2,00%
8,00%
4,50%
7,50%
21,90%
2,20%
4,70%
4,20%

7,50%
14,00%
3,50%
43,90%
31,20%

3,70%
47,90%
13,50%
0,20%
9,70%
0,20%
1,20%
9,00%
0,00%
0,20%
10,50%
3,70%

8,50%
8,50%
1,00%
27,20%
54,90%

2,00%

10,20%
23,70%
34,90%
29,20%

44

29
146

32
18
30
88

19
17

30
56
14
176
125

15
192

34
34

109
220

41
95
140
117

17,80%

43,90%
30,40%
18,50%
38,10%
29,90%
29,50%
55,60%
23,50%
27,30%
14,30%
28,30%

33,30%
24,90%
25,00%
26,80%
32,10%

23,10%
33,80%
35,30%
4,50%

33,90%
20,00%
13,50%
32,10%
0,00%

50,00%
19,60%
12,80%

18,70%
15,50%
15,40%
26,30%
38,30%

3,60%

10,40%
29,00%
49,50%
62,20%

Fonte: O autor (2020).
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Afigura 5, apresenta as correlagdes das crengas da classe Interesse de Grupo,
as variaveis estdo organizadas na forma que compde cada dimensao da cultura
politica. Nota-se a presenga de algumas correlagdes nao significativas (p>0,05),
destacadas em amarelo, e a grande parte das correlagdes, apesar de significativas
(p<0,05) e positivas, sdo muito baixas. A imagem indica um sistema de crencgas
politicas pouco consistente, ndo sendo possivel destacar nenhuma dimensao politica

como coesa.

G.Creche Gastos do Governo
G.Desmatamento
G.HIV

G.Escola

G.FIES
G.MRua |

G.Negro
G.Carentes
G.LGBT |

G .Desigualde
G.Bolsa.Fam
G.Cult. Arte
G.Rouanet

o
.MCasaMvida . -
R.DH Direitos sociais

R.Passe.livre
R.Cota.renda
R.Apoio.negro
R.Apoio.mulher
R.Pobre.esforcar.inv
R.Acao.social

R.lgualdade
R.Falta.igualdade
R.Prob.igualdade

R.Escravidao.negro
R.Negro.brc.inv
R.Negr%%e?oncelto
.Cota.negro Mudancas sociai
N.Menino.meninagnv gas soclals
N.Familia.inv
N.Lei.gay
N.Gay.F.armada
N.Educ.sexual
N.Mulhereﬁ.sAubb.ir[tw

. oro Politi
PE Mercosul olitica externa
. PE.Venezuela
PE.Ajuda.estrangeiros ]

PE.Imigrante.europeu
PE.Imigrante.guerra

PE .Imigrante Ven

-1 -08 -06 -04 -02 0 02 04 06 08 1

Figura 5 — Matriz de correlagédo das crengas da classe Interesse de Grupo.

O grafico de correlagdao apresentado na figura 6 indica os valores das
correlagdes de cada dimensao politica para esta classe. Todas as correlagdes sao
positivas e significativas (p<0,01). Destaca-se a alta correlagao positiva (r=0,7) entre
a dimensao gastos do governo e direitos sociais, as demais correlagbes sao,

positivamente, moderadas ou baixas.
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Figura 6 — Grafico das correlagdes das dimensbes politicas da classe Interesse de Grupo.

Na busca de uma melhor compreensao acerca da classe, geramos um mapa
de calor (figura 7). O grafico representa a matriz de correlagdo das crengas. As
correlagdes fortemente positivas sao representadas pelo azul mais intenso; seguidas
de um azul claro, as correlagdes moderadamente baixas (0.2<r<0.4); as correlagdes
com um azul quase apagado sao baixas (0.1<r<0.2). Por fim, as correlagbes neutras
(r<0,1), ndo havendo correlagdes, significativamente, negativas. Notamos que nao ha
uma dimensao politica que se destaque por completo, apenas gastos do governo, a
qual apresenta correlagbes moderadamente baixas. As correlagdes mais intensas
sdo: (1) a crenga de que devemos aceitar imigrantes de paises pobres e em guerra
(PE.Imigrante.Guerra), bem como os imigrantes venezuelanos (PE.Imigrante.Ven) (r
= 0.86); (2) a crenca de que a sociedade deve garantir igualdade de oportunidades
(R.Igualdade), com a crenga de que € um grande problema a sociedade nao oferecer
igualdade de condigdes para todos (R.Falta.lgualdade) (r = 0.7). As demais
correlagdes estido abaixo destes valores. Apesar dos destaques para duas crencgas
relacionadas, aos direitos sociais e a politica externa, essas dimensoes politicas nao
se mostram consistentes, nesta classe, € como se apenas tais crengas destacadas
estivessem dissociadas de suas dimensdes, o0s respondentes consideram
importantes, mas, nao as relacionam as demais crengas que formam cada dimensao.
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Figura 7 — Mapa de calor da matriz de correlagdo das crencgas da classe Interesse de Grupo.

A figura 8, é a representagao da estrutura do sistema de crencas da classe
Interesse de grupo (VAN ECK; WALTMAN, 2010). Os n6s vermelhos séo as crengas
da dimensao gastos do governo, os nos verdes representam a dimensao direitos
sociais, 0s nOs azuis sao as crencas da dimensao mudangas sociais e, por fim, as
crencgas relacionadas a politica externa estdo na cor amarelo. O tamanho do né indica
a importancia da crenca no sistema. Pela rede é possivel identificar diversas crengas
periféricas afastadas do sistema e nao é possivel identificar uma dimensao coesa com

os itens que compdem as dimensdes.
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Figura 8 — Estrutura da rede de crengas da classe Interesse de Grupo.

O mapa de densidade permite identificar as crengas que se destacam neste
sistema. Este mapa representa a mesma estrutura analisada, na imagem anterior, que
forma a rede. Nota-se que diversas crengas sao periféricas como, por exemplo,
G.Bolsa.Fam, N.Aborto, PE.Imigrante.europeu. As crengas com a cor azul marinho
representam maior densidade, indicando ser as crengas que mais se destacam, neste
sistema, ao contrario das crencgas periféricas que estdo afastadas, sem conexao e
com baixa densidade (VAN ECK; WALTMAN, 2010). Como dito antes, as classes nao
representam grupos homogéneos (BOUTYLINE, 2017; GOLDBERG, 2011), logo, o
fato destas crencas serem as que mais se destacam significa que o sistema de
crengas politicas destes eleitores é pautado por estas crengas, em que uns
concordam e outros discordam, em relagao as atitudes politicas tomadas com relagao
a estes temas. Mais adiante, sera possivel observar que, dentro de uma mesma

classe, existem grupos distintos (seg¢ao da analise de correspondéncia multipla).
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Figura 9 — Mapa de densidade das crengas da classe Interesse de Grupo.

Pelo mapa de densidade € possivel observar como destaque as seguintes

crengas:

R.DH: A manutencido e ampliagao dos direitos humanos é importante
para a sociedade;

G.Desigualdade: Programas de redugdo de desigualdade social
(aumentar x reduzir gastos);

G.LGBT: Assisténcia a gays, lésbicas e transsexuais (aumentar x reduzir
gastos);

R.Falta.igualdade: E um grande problema a sociedade ndo oferecer
igualdade de condi¢des para todos;

PE.Ajuda.estrangeiros: Devemos ter politicas de ajuda humanitaria para
estrangeiros; e

G.UF: Universidades Publicas (aumentar x reduzir gastos).

Pela quantidade de crencgas periféricas e com baixa densidade, observamos

que esta classe apresenta um sistema de crengas disperso pautado em algumas

crengas, as quais, inclusive, ndo chegam a formar uma dimensao politica consistente.
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A tabela 5 apresenta as medidas de centralidade: degree, betweenness e
closeness, os dados estdo organizados em ordem decrescente pelo valor de Alpha
(terceira coluna). A primeira coluna apresenta a medida degree, sendo possivel notar
que, apenas, a crenga G.Desigualdade mantém conexdo com as demais. Em seguida,
temos a crenga R.DH que faz conexao com outras 40. As demais crengas apresentam
menos liga¢des, muitas abaixo de 30, o que novamente indica um sistema de crengas
politicas pouco consistente. A medida betweenness indica a crenga que possui 0o
maior controle de comunicagao, na rede (FREEMAN, 1978), significa que é a crenga
mais central, na rede, e que mais vezes aparece intermediando a ligagéo entre outras
crencas. Nesse caso, € a crenga G.Desigualdade. Se observarmos as figuras
anteriores de redes, bem como o mapa de densidade, poderemos observar a

representacao grafica desta medida.
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Tabela 5 — Centralidades da Classe Interesse de Grupo

Variaveis Degree Output  Alpha Betweenness Closeness n.Closeness
G.Desigualde 43 12,5349 23,2163 79 0.0246 0.0006
G.LGBT 39 11,7624 21,4181 44 0.0232 0.0005
R.DH 40 10,6682 20,6574 3 0.0223 0.0005
R.Falta.igualdade 38 10,215 19,702 13 0.0213 0.0005
R.Apoio.negro 38 10,2132 19,7003 17 0.0214 0.0005
G.UF 37 10,4788 19,6905 19 0.0215 0.0005
N.Lei.gay 39 9,8711 19,6207 4 0.0216 0.0005
G.Carentes 37 9,7123 18,9567 3 0.0209 0.0005
R.Negro.preconceito 37 9,2068 18,4567 1 0.0205 0.0005
G.Habit.Pop 36 9,0424 18,0423 5 0.0201 0.0005
G.Cult.Arte 35 9,0407 17,7883 2 0.0204 0.0005
G.Negro 34 9,1837 17,6705 1 0.0204 0.0005
G.Rouanet 35 8,7 17,4499 10 0.0200 0.0005
G.Desmatamento 34 8,9098 17,4049 3 0.0201 0.0005
G.MRua 32 8,8291 16,8087 O 0.0197 0.0005
PE.Ajuda.estrangeiros 32 8,8201 16,8001 12 0.0196 0.0005
PE.Imigrante.guerra 32 8,6833 16,6693 20 0.0192 0.0004
R.Escravidao.negro 34 8,136 16,632 1 0.0196 0.0005
R.Cota.negro 33 8,2399 16,4899 1 0.0194 0.0005
R.Passe.livre 34 7,872 16,36 0 0.0190 0.0004
G.FIES 33 8,0467 16,2954 0 0.0191 0.0004
G.HIV 32 8,254 16,2521 1 0.0191 0.0004
G.Escola 32 8,0817 16,0815 7 0.0192 0.0004
N.Menino.menina.inv 34 7,5626 16,0352 O 0.0187 0.0004
PE.Imigrante.Ven 30 8,2699 15,7511 7 0.0189 0.0004
N.Educ.sexual 33 7,4543 15,6841 3 0.0188 0.0004
G.MCasaMvida 31 7,7344 15,4844 3 0.0188 0.0004
R.Prob.igualdade 31 7,6768 15,4266 O 0.0186 0.0004
R.Apoio.mulher 31 7,5747 15,3237 O 0.0189 0.0004
N.Familia.inv 31 7,342 15,0865 2 0.0184 0.0004
R.Acao.social 29 7,1197 14,3691 3 0.0183 0.0004
R.lgualdade 29 7,0507 14,2993 2 0.0180 0.0004
PE.Mercosul 29 6,7878 14,0302 1 0.0179 0.0004
PE.Venezuela 29 6,753 13,9942 3 0.0180 0.0004
N.Gay.F.armada 26 53373 11,7801 O 0.0165 0.0004
G.Saude 23 5,6658 11,4155 1 0.0166 0.0004
G.Bolsa.Fam 23 56559 11,3042 2 0.0169 0.0004
G.Creche 22 5,236 10,7328 0 0.0161 0.0004
N.Aborto 21 4,6074 19,8364 O 0.0156 0.0004
R.Cota.renda 19 3,9512 8,6644 O 0.0152 0.0004
N.Mulheres.sub.inv 19 3,9265 8,6373 O 0.0150 0.0003
R.Pobre.esforcar.inv 12 2,7543 5,749 4 0.0136 0.0003
R.Negro.brc.inv 10 2,3719 48702 2 0.0132 0.0003
PE.Imigrante.europeu 6 1,6406 3,1374 O 0.0131 0.0003

Fonte: O autor (2020). Nota: alpha = 0.5.
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5.3.2 CLASSE 2: IDEOLOGOS

A tabela 6 ilustra as caracteristicas da classe 2. Dos 669 respondentes, 358
sdo do sexo feminino (53,5%); em relagdo a orientagdo sexual, a maioria (83,4%) é
heterossexual, 11,1% homossexual e 5,4% bissexual, sendo que da amostra total
representam 71,2% dos homossexuais e 70,6% dos bissexuais. Em relacdo ao estado
civil, 42,3% sao casados(as), enquanto 37,1%, solteiros(as). Seguindo a classificagéo
de etnia do IBGE, 65,5% se declararam como brancos, € 32,1% como pretos ou
pardos. Em relacdo a idade, 33% tem entre 30 e 39 anos. Em relacao a renda familiar,
45,1% recebem de 2 salarios minimos a 10 salarios minimos. No que diz respeito ao
grau de instrugao, 16,6% apresentam até superior incompleto, enquanto 50,6% tem
pos-graduacgao stricto sensu, representando 67,6% de todos os doutores e 53,9% dos
mestres da amostra total. Ademais, 32,9% sé&o trabalhadores de empresa privada com
carteira assinada, 29,6% séao funcionarios publico, e 3,4% estavam desempregados.
Quanto a religiosidade, a maioria 36% sao catélicos, 19,7% né&o tém religido apesar
de acreditarem em uma entidade suprema e 13,8% sao agnésticos ou ateus, sendo
61,7% e 78,6% respectivamente de toda a amostra. Além disso, 34,5% consideram a
religido algo importante. A maioria dos respondentes residem na regido sudeste
46,8%. Por fim, 41,4% se auto posicionaram como eleitores, moderadamente, de
esquerda e 21,4% eleitores de esquerda, sendo que representam 69,9% e 64,4%,

respectivamente, de toda a amostra.

Tabela 6 — Caracteristicas da Classe Idedlogos

Frequéncia Frequéncia Entre as

Caracteristica Relativa Absoluta Classes
(%) (n) (%)
SEXO
Feminino 53,50% 358 52,10%
Masculino 46,50% 311 42,60%
ORIENTACAO SEXUAL
Heterossexual 83,40% 558 44,60%
Homossexual 11,10% 74 71,20%
Bissexual 5,40% 36 70,60%
Assexuado 0,10% 1 14,30%
Outro 0,00% 0 0,00%
ESTADO CIVIL
Casado (a) 42,30% 283 42,40%
Solteiro (a) 37,10% 248 52,40%
Relacionamento Estavel 14,50% 97 53,00%
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Separado (a) / Divorciado (a)
Outros

ETNIA IBGE
Branca

Parda

Preta

Amarela

indio

IDADE

20-29

30-39

40-49

50-59

60-69

70-82

Média

Desvio padrao
Minimo
Maximo
Renda familiar
Até R$ 998,00 (1 salario minimo)

De R$ 999,00 até R$ 1996,00 (mais de 1 até 2 salarios

minimos)

De R$ 1997,00 até R$ 4990,00 (mais de 2 até 5 salarios

minimos)

De R$ 4991,00 até 9980,00 (mais de 5 até 10 salarios

minimos)

De R$ 9981,00 até 14970,00 (mais de 10 até 15 salarios

minimos)

De R$ 14971,00 até 19960,00 (mais de 15 até 20 salarios

minimos)

Mais de R$ 19961,00 (mais de 20 salarios minimos)

Grau de instrugao

Fundamental

Médio incompleto

Médio completo

Superior incompleto

Superior completo

Mestrado

Doutorado

Atividade Profissional

Outro

Trabalhador COM carteira assinada
Trabalhador SEM carteira assinada
Executivo empresa privada
Autdbnomo / conta prépria
Profissional liberal

Empregador / Empresario

5,80%
0,30%

65,50%
23,00%
9,10%
1,90%
0,40%

28,10%
33,00%
21,10%
13,50%
4,20%
0,10%
38

11,5
20

82

3,30%
9,10%

23,90%
21,20%
18,10%

9,60%
14,80%

0,00%
0,00%
2,50%
14,10%
32,90%
25,60%
25,00%

3,00%
32,90%
2,40%
1,30%
8,10%
2,70%
2,80%

39

438
154
61
13

188
221
141
90
28

22
61

160

142

121

64
99

17
94
220
171
167

20
220
16

54
18
19

45,30%
25,00%

50,10%
38,80%
54,50%
52,00%
37,50%

51,50%
49,60%
44,10%
45,00%
37,80%
8,30%

34,90%
35,70%

43,70%
42,80%
53,50%

62,70%
63,10%

0,00%

0,00%

31,50%
38,10%
40,30%
53,90%
67,60%

30,30%
45,80%
59,30%
42,90%
50,50%
29,50%
35,20%
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Funcionario publico 29,60% 198 52,80%

Estagiario / Trainee 2,40% 16 48,50%
Estudante 11,40% 76 57,10%
Desempregado 3,40% 23 38,30%
Regiao

Norte 4,80% 32 35,60%
Nordeste 14,30% 96 42,70%
Centro-Oeste 3,70% 25 44,60%
Sudeste 46,80% 313 47,60%
Sul 30,30% 203 52,20%
*Todos os Estados e Distrito Federal

Religiao

Outro 4,00% 27 41,50%
Catolica 36,00% 241 42,40%
Protestante Tradicional/ Evangélica ndo pentecostal 6,10% 41 26,80%
Outra oriental 2,50% 17 77,30%
Evangélica pentecostal 3,70% 25 21,70%
Mérmon 0,30% 2 40,00%
Tradicionais ou nativas 4,30% 29 78,40%
Espirita Kardecista 8,50% 57 50,90%
Judeu 0,90% 6 85,70%
Testemunha de Jeova 0,00% 0 0,00%
Nenhuma (acredita em entidade suprema) 19,70% 132 61,70%
Agnoéstico ou Ateu 13,80% 92 78,60%
Importancia da Religido

Nada importante 18,40% 123 67,60%
Pouco importante 22,30% 149 67,70%
Nao sei 2,80% 19 73,10%
Algo importante 34,50% 231 55,80%
Muito importante 22,00% 147 25,60%
Ideologia politica

Esquerda 21,40% 143 64,40%
Moderadamente esquerda 41,40% 277 69,90%
Centro 20,50% 137 41,80%
Moderadamente direita 14,60% 98 34,60%
Direita 2,10% 14 7,40%

Fonte: O autor (2020).
A figura 10 apresenta as correlagbes das crencas da classe Idedlogos, as

variaveis estao organizadas na forma que compde cada dimensao da cultura politica.
Nota-se poucas correlagdes nao significativas (p>0,05), destacadas em amarelo, as
demais sao todas significativas (p<0,05) e positivas. As correlagdes com azul mais
intenso representam as correlacdes fortemente positivas. E possivel observar que as

dimensodes: gastos do governo e direitos sociais destacam-se mais, na formacao do
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sistema de crencgas, do que as dimensdes relacionadas a mudancgas sociais e politica

externa. A imagem indica um sistema de crengas politicas consistente.

G.Creche
G.Desmatamento
G.HI

G.Escola
G.UF

G.FIES

G.MRua
G.Negro
G.Carentes
G.LGBT
G.Desigualde
G.Bolsa.Fam

i

G.Cult.Arte

G.Rouanet

G.Habit.Pop

G.MCasaMvida
R.DH

Gastos do Governo

Direitos sociais

R.Passe.livre

R.Cota.renda

R.Apoio.negro

R.Apoio.mulher

-

R.Pobre.esforcar.inv

R.Acao.social

R .lgualdade

R.Falta.igualdade

R.Prob.igualdade

R.Escravidao.negro

R.Negro.brc.inv

R.Negro.preconceito

R.Cota.negro

N.Menino.menina.inv

N.Familia.inv
N.Lei.gay

Mudangas sociais

N.Gay.F.armada

N.Educ.sexual

N.Mulheres.sub.inv

Aborto

PE.Mercosul

Politica externa

PE.Venezuela

PE Ajuda.estrangeiros

PE.Imigrante.europeu

PE.Imigrante.guerra
PE.Imigranie.Ven

E

Figura 10 — Matriz de correlacao das crencas da classe ldedlogos.

06 08 1

O grafico de correlagdo apresentado, na figura 11 indica os valores das

correlagbes de cada dimensdo politica para classe dos ldedlogos. Todas as

correlagdes sao positivas e significativas (p<0,01). Nesta classe, as dimensdes:

gastos do governo, direitos sociais € mudangas sociais apresentaram altas

correlagdes positivas, a unica excecao foi a dimensao de politica externa, a qual

apresentou correlagdes moderadas em relagdo as demais dimensdes. Tais resultados

indicam maior consisténcia do sistema de crencgas politicas desta classe.
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Figura 11 — Gréfico das correlagdes das dimensbdes politicas da classe ldedlogos.

A seguir, apresentamos o grafico de mapa de calor (figura 12) da classe
Idedlogos. Relembramos que, o grafico representa a matriz de correlagdo das
crencas. As correlagdes fortemente positivas (r>0,6) sdo representadas pelo azul mais
intenso; seguidas de um azul escuro, as correlagbes, moderadamente, altas
(0.4<r<0.6); seguidas de um azul claro, as correlagdes, moderadamente, baixas
(0.2<r<0.4); ja as correlagbes com um azul quase apagado sao baixas (0.1<r<0.2).
Por fim, as correlagbées neutras (r<0,1), ndo havendo correlagdes significativamente
negativas. Destacam-se as dimensdes gastos do governo e direitos sociais com
correlagdes fortemente positivas e moderadamente altas. A dimensdo mudancas
sociais apresenta correlacbes moderadamente altas. As correlagbes mais intensas
sao: (1) a crenca de que devemos aumentar fortemente os gastos em assisténcia a
negros (G.Negro) e assisténcia a gays, lésbicas e transsexuais (G.LGBT) (r = 0.83);
(2) a crenca de que devemos aceitar imigrantes de paises pobres e em guerra
(PE.Imigrante.Guerra), bem como os imigrantes venezuelanos (PE.Imigrante.Ven) (r
= 0.82); (3) a crenga de que o governo deve oferecer ajuda e apoio aos negros
(R.Apoio.Negro) com a crenga de que os negros devem ter direito a cotas nas
Universidades Federais (R.Cota.Negro) (r = 0.8), assim como, a correlagao entre
R.Apoio.Negro e a crenga de que o governo deve oferecer ajuda e apoio as mulheres
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(R.Apoio.Mulher) (r=0.79). O grafico indica que as dimensdes s&o bem consistentes,
com pequenas excegdes, em algumas crengas como, por exemplo, a crenga de que
devemos aceitar imigrantes europeus com boa qualificagdo técnica e académica néo
foi significativa (PE.Imigrante.Europeu), e algumas crengas relacionadas a dimenséao
mudanca social apontou baixas correlacoes.
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Figura 12 — Mapa de calor da matriz de correlagéo das crengas da classe Idedlogos.

A figura 13 é a representacado da estrutura do sistema de crengas da classe
Idedlogos. Os nés vermelhos sao as crengas da dimensao gastos do governo, os nés
verdes representam a dimensao direitos sociais, os nds azuis sdo as crengas da
dimensdo mudancgas sociais e, por fim, as crengas relacionadas a politica externa
estdo na cor amarelo. O tamanho do n6 indica a importancia da crenga no sistema.
Pela rede é possivel observar que as dimensodes: gastos do governo, direitos sociais
e politica externa estdo muito bem definidos e coesos. A rede apresenta poucas

crencas periféricas.
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Figura 13 — Estrutura da rede de crengas da classe Idedlogos.

A seguir, na figura 14, apresentamos como o mapa de densidade se organiza
no sistema de crengas da classe idedlogos. Este mapa representa a mesma estrutura
analisada na imagem anterior que forma a rede. Nota-se pouquissimas crencas
periféricas: N.Mulheres.sub.inv, PE.Imigrante.europeu e N.Aborto. As crengas com a
cor azul marinho representam maior densidade, indicando ser as crengas, as quais
mais se destacam, neste sistema, ao contrario das crengas periféricas afastadas, sem
conexao e com baixa densidade (VAN ECK; WALTMAN, 2010). O mapa indica um
sistema denso e coeso com base, nas crengas politicas, apontando maior
consisténcia do sistema de crengas politicas desta classe em relagdao as demais
classes, sendo possivel identificar a consisténcia das dimensdes politicas bem

definidas, como na imagem anterior.
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Figura 14 — Mapa de densidade das crengas da classe ldedlogos.

A tabela 7 apresenta as medidas de centralidade: degree, betweenness e
closeness, os dados estdo organizados em ordem decrescente pelo valor de Alpha
(terceira coluna). A primeira coluna apresenta a medida degree, esta medida indica
guantas conexdes cada crenga tem no sistema de crencgas politicas. Observa-se que
apenas as trés crengas mais periféricas apontadas, no mapa de densidade, néo
apresentam muitas conexdes. Mesmo assim, conectam-se com mais da metade das
crencas do sistema (total sdo 44 crencgas), apenas PE.Imigrante.europeu apresenta 4
conexdes. A medida betweenness indica a crenga que possui 0 maior controle de
comunicacgao, na rede (FREEMAN, 1978), significa que é a crenga mais central, na
rede, que mais vezes aparece intermediando a ligagao entre outras crengas, neste
caso sao as crengas PE.Imigrante.guerra e PE.Imigrante.Ven. Contudo, estas crengas
nao intermediam muitas crengcas e sS&0 poucas crengas que apresentam
intermediacédo (ver coluna Betweenness), isso aponta que as relagdes entre as
crencgas sao diretas. Além disso, a coluna Closeness aponta a proximidade de uma
crenca em relacado as demais crencas da rede. Dessa forma, quanto maior a medida
mais proeminente na rede sera esta crenga (FREEMAN, 1978; LUKE, 2015),
comparada as outras duas classes, esta apresenta as crengas com maior grau de
closeness. Tais medidas, também, indicam um sistema de crengas politicas

consistente.
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Tabela 7 — Centralidades da Classe Idedlogos

Variaveis Degree  Output  Alpha Betweenness Closeness n.Closeness
G.Negro 42 20,8261 29,5753 O 0.0255 0.0006
G.LGBT 42 20,3909 29,2646 12 0.0254 0.0006
G.Desigualde 42 19,3880 28,5359 15 0.0249 0.0006
R.Apoio.negro 41 19,8098 28,4992 0 0.0248 0.0006
G.Carentes 42 18,4920 27,8687 O 0.0242 0.0006
R.Cota.negro 41 18,7227 27,7061 1 0.0242 0.0006
G.MRua 42 18,1730 27,6273 0 0.0240 0.0006
G.Habit.Pop 42 17,6101 27,1960 O 0.0236 0.0005
G.Desmatamento 42 17,5533 27,1522 0 0.0237 0.0006
G.Cult.Arte 42 17,3667 27,0075 O 0.0234 0.0005
G.MCasaMvida 42 17,0346 26,7480 O 0.0231 0.0005
G.Creche 42 16,9473 26,6793 2 0.0234 0.0005
G.HIV 42 16,7075 26,4899 0 0.0227 0.0005
G.Bolsa.Fam 42 16,5996 26,4042 0 0.0231 0.0005
R.Apoio.mulher 40 17,2662 26,2802 O 0.0229 0.0005
G.Saude 42 16,3438 26,2000 O 0.0227 0.0005
G.UF 41 16,4824 25,9957 0 0.0225 0.0005
G.Rouanet 41 16,0505 25,6529 0 0.0225 0.0005
N.Lei.gay 42 15,5208 25,5318 2 0.0225 0.0005
R.DH 42 15,0647 25,1538 0 0.0224 0.0005
G.Escola 41 15,3155 25,0586 O 0.0219 0.0005
R.Acao.social 40 15,5687 24,9549 0 0.0221 0.0005
N.Educ.sexual 42 14,6976 24,8455 1 0.0220 0.0005
R.Cota.renda 40 15,0600 24,5438 0 0.0216 0.0005
N.Familia.inv 42 14,0321 24,2765 1 0.0214 0.0005
G.FIES 40 14,6655 24,2202 0 0.0213 0.0005
N.Menino.menina.inv 42 13,9283 24,1865 5 0.0209 0.0005
PE.Imigrante.guerra 41 14,2437 24,1659 19 0.0212 0.0005
R.Negro.preconceito 40 14,4282 24,0235 0 0.0214 0.0005
R.Pobre.esforcar.inv 41 13,8538 23,8329 0 0.0212 0.0005
PE.Ajuda.estrangeiros 41 13,7811 23,7702 1 0.0209 0.0005
R.Negro.brc.inv 41 13,4549 23,4872 0 0.0208 0.0005
PE.Imigrante.Ven 42 13,0255 23,3895 19 0.0204 0.0005
R.Passe.livre 40 13,5760 23,3032 0 0.0207 0.0005
R.Falta.igualdade 40 12,7806 22,6102 0 0.0201 0.0005
R.lgualdade 40 12,7150 22,5522 0 0.0200 0.0005
PE.Mercosul 40 11,6708 21,6063 O 0.0194 0.0005
R.Escravidao.negro 38 11,8051 21,1800 O 0.0192 0.0004
R.Prob.igualdade 40 11,0570 21,0305 O 0.0187 0.0004
PE.Venezuela 40 10,9016 20,8822 0 0.0188 0.0004
N.Gay.F.armada 38 9,5705 19,0703 O 0.0177 0.0004
N.Aborto 28 6,4254 13,4131 O 0.0150 0.0003
N.Mulheres.sub.inv 23 47746 10,4794 O 0.0135 0.0003
PE.Imigrante.europeu 4 1,2055 2,1959 0 0.0115 0.0003

Fonte: O autor (2020). Nota: alpha = 0.5.
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5.3.3 CLASSE 3: QUASE IDEOLOGOS

A tabela 8 ilustra as caracteristicas da classe 3. Dos 347 respondentes, 179
sdo do sexo feminino (51,6%); em relagdo a orientagéo sexual, a maioria (91,4%) é
heterossexual. Em relagdo ao estado civil, 50,4% s&o casados(as), enquanto 32,9%
solteiros(as). Seguindo a classificagdo de etnia do IBGE, 50,10% se declararam como
brancos e 48,1% como pretos ou pardos, sendo a classe mais equilibrada quanto a
etnia. Em relacdo a idade, 28,5% tem entre 30 e 39 anos. Em relagdo a renda familiar,
26,2% recebem até 2 salarios minimos e 29,4% recebem de 2 até 5 salarios minimos.
No que diz respeito ao grau de instrugéo, 30,3% apresentam até superior incompleto,
enquanto 41,8% tem nivel superior completo. Além disso, 32,9% sao trabalhadores
de empresa privada com carteira assinada, 25,6% sao funcionarios publico e 5,8%
estavam desempregados. Quanto a religiosidade, a maioria, 38,9% sao catdlicos,
16,7% sao evangélicos e 11,5% n&o tém religido apesar de acreditarem em uma
entidade suprema. Ademais, 59,9 % consideram a religido muito importante. A maioria
dos respondentes residem na regido sudeste 48,4%. Por fim, 27,7% se auto

posicionaram como eleitores de centro ideolégico, 20,5% de esquerda e 16,4% de

direita.
Tabela 8 — Caracteristicas da Classe Quase Ideélogos

Frequéncia Frequéncia Entre as
Caracteristica Relativa Absoluta Classes

(%) (n) (%)
SEXO
Feminino 51,60% 179 26,10%
Masculino 48,40% 168 23,00%
ORIENTACAO SEXUAL
Heterossexual 91,40% 317 25,30%
Homossexual 4,60% 16 15,40%
Bissexual 2,60% 9 17,60%
Assexuado 1,20% 4 57,10%
Outro 0,30% 1 25,00%
ESTADO CIVIL
Casado (a) 50,40% 175 26,20%
Solteiro (a) 32,90% 114 24,10%
Relacionamento Estavel 9,50% 33 18,00%
Separado (a) / Divorciado (a) 6,30% 22 25,60%
Outros 0,90% 3 37,50%
ETNIA IBGE
Branca 50,10% 174 19,90%
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Parda

Preta

Amarela

indio

IDADE

20-29

30-39

40-49

50-59

60-69

70-82

Média

Desvio padrao
Minimo
Maximo
Renda familiar
Até R$ 998,00 (1 salario minimo)

De R$ 999,00 até R$ 1996,00 (mais de 1 até 2 salarios

minimos)

De R$ 1997,00 até R$ 4990,00 (mais de 2 até 5 salarios

minimos)

De R$ 4991,00 até 9980,00 (mais de 5 até 10 salarios

minimos)

De R$ 9981,00 até 14970,00 (mais de 10 até 15 salarios

minimos)

De R$ 14971,00 até 19960,00 (mais de 15 até 20 salarios

minimos)

Mais de R$ 19961,00 (mais de 20 salarios minimos)

Grau de instrugao

Fundamental

Médio incompleto

Médio completo

Superior incompleto

Superior completo

Mestrado

Doutorado

Atividade Profissional

Outro

Trabalhador COM carteira assinada
Trabalhador SEM carteira assinada
Executivo empresa privada
Autdbnomo / conta prépria
Profissional liberal

Empregador / Empresario
Funcionario publico

Estagiario / Trainee

Estudante

Desempregado

38,30%
9,80%
1,20%
0,60%

25,60%
28,50%
23,60%
16,70%
4,60%
0,90%
39

11,9

20

76

6,90%
19,30%

29,40%
21,90%
14,10%

2,60%
5,80%

0,30%
0,90%
4,90%
24,20%
41,80%
17,60%
10,40%

4,90%
32,90%
1,70%
1,20%
6,10%
7,20%
1,40%
25,60%
2,30%
11,00%
5,80%

133
34

89
99
82
58
16

24
67

102

76

49

20

17
84
145
61
36

17

114

21

25

89

38
20

33,50%
30,40%
16,00%
25,00%

24,40%
22,20%
25,60%
29,00%
21,60%
25,00%

38,10%
39,20%

27,90%
22,90%
21,70%

8,80%
12,70%

100,00%
60,00%
31,50%
34,00%
26,60%
19,20%
14,60%

25,80%
23,80%
22,20%
19,00%
19,60%
41,00%
9,30%

23,70%
24,20%
28,60%
33,30%
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Regido

Norte 8,10% 28 31,10%
Nordeste 21,00% 73 32,40%
Centro-Oeste 4,90% 17 30,40%
Sudeste 48,40% 168 25,60%
Sul 17,60% 61 15,70%
*Todos os Estados e Distrito Federal

Religiao

Outro 6,60% 23 35,40%
Catolica 38,90% 135 23,80%
Protestante Tradicional/ Evangélica ndo pentecostal 16,70% 58 37,90%
Outra oriental 1,20% 4 18,20%
Evangélica pentecostal 14,70% 51 44,30%
Mérmon 0,60% 2 40,00%
Tradicionais ou nativas 0,90% 3 8,10%
Espirita Kardecista 5,50% 19 17,00%
Judeu 0,30% 1 14,30%
Testemunha de Jeova 0,30% 1 50,00%
Nenhuma (acredita em entidade suprema) 11,50% 40 18,70%
Agnoéstico ou Ateu 2,90% 10 8,50%
Importancia da Religiao

Nada importante 7,20% 25 13,70%
Pouco importante 10,70% 37 16,80%
Nao sei 0,90% 3 11,50%
Algo importante 21,30% 74 17,90%
Muito importante 59,90% 208 36,20%
Ideologia politica

Esquerda 20,50% 71 32,00%
Moderadamente esquerda 22,50% 78 19,70%
Centro 27,70% 96 29,30%
Moderadamente direita 13,00% 45 15,90%
Direita 16,40% 57 30,30%

Fonte: O autor (2020).
A figura 15 apresenta as correlagdes das crencas desta classe, as variaveis

estdo organizadas na forma que compde cada dimensao da cultura politica. Nota-se
algumas correlagdées nao significativas (p>0,05), destacadas em amarelo, as demais
sao todas significativas (p<0,05) e positivas. As correlagcbes com azul mais intenso
representam as correlacdes fortemente positivas. E possivel observar que a dimensao
gastos do governo destaca-se como uma dimensao consistente, todas correlagcoes
significativas. Por outro lado, as dimensbes direitos sociais, mudangas sociais e
politica externa, apesar de positivas, apresentaram algumas correlagdes nao
significativas. A imagem indica um sistema de crengas politicas mais coeso que a

primeira classe, contudo, menos consistente que a segunda classe.
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G.Creche Gastos do Governo
G.Desmatamento
G.HIV

G.Escola
G.UF
G.FIES
G.MRua

G.Negro
G.Carentes
G.LGBT |

G.Desigualde
G.Bolsa.Fam
G.Cult.Arte
G.Rouanet
G.Habit.Pop
G.MCasaMvida

Direitos

R.DH
R.Passe. livre
RRACo_ta.renda
.Apoio.negro
R.Apoio.mulher h_
R.Pobre.esforcar.inv
R.Acao.social
R.Igualdade
R.Falta.igualdade
R.Prob.igualdade
R.Escravidao.negro
R.Negro.brc.inv |
R.Negro.preconceito
R.Cota.negro M Mudangas sociais
N.Menino.menina.inv
N.Fﬁrrﬂili_a.inv =
Lei.gay
N.Gay.F.armada
N.Educ.sexual
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Abarto Politi
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PE.Venezuela

PE.Ajuda.estrangeiros
PE.Imigrante.europeu
PE.Imigrante guerra

PE.Imigrante.Ven

-1 -08 -06 -04 -02 0 02 04 06 08 1

Figura 15 — Matriz de correlagao das crengas da classe Quase ldedlogos.

Como ja visto nas outras classes, o grafico de correlagbes dos valores das
correlagdes das dimensdes politicas (ver figura 16) indica que as correlagbes séo
positivas e significativas (p<0,01). Mas, apesar de mais consistente que a classe
Interesse de Grupo, as correlagdes apontam uma menor consisténcia em relagéo a
classe ldedlogos. Nesta classe, as dimensdes apresentam correlagbes moderadas
entre si. Tais resultados indicam uma menor consisténcia do sistema de crengas

politicas em relagdo aos ldedlogos.
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Figura 16 — Grafico das correlagdes das dimensbdes politicas da classe Quase ldedlogos.

A seguir, apresentamos o grafico de mapa de calor (figura 17) da classe Quase
Idedlogos. As correlagdes fortemente positivas (r>0,6) sdo representadas pelo azul
mais intenso; seguidas de um azul escuro, as correlagdes, moderadamente, altas
(0.4<r<0.6); seguidas de um azul claro, as correlagdes, moderadamente, baixas
(0.2<r<0.4); ja as correlagdes com um azul quase apagado sao baixas (0.1<r<0.2).
Por fim, as correlagdes neutras (r<0,1), ndo havendo correlagdes significativamente
negativas. Destaca-se a dimensdo gasftos do governo com correlagdes
moderadamente altas e baixas. A dimensao politica externa, nesta classe, mostrou-
se levemente mais consistente que nas demais classes, com correlagbes fortemente
positivas e, moderadamente, altas entre suas crengcas. Em seguida, a dimensao
mudancgas sociais apresenta correlagées, moderadamente, baixas entre suas crengas
e, por fim, a dimensao direitos sociais apresenta algumas crengas com correlagoes,
moderadamente, baixas. Nota-se que algumas crengas néao sao, consistentemente,
correlacionadas com outras, como, por exemplo, as crengas da dimensao mudangas
sociais e direitos sociais. As correlagdes mais intensas sdo das dimensao politica
externa: (1) a crenga de que devemos aceitar imigrantes de paises pobres e em guerra
(PE.Imigrante.Guerra) e imigrantes venezuelanos (PE.Imigrante.Ven) (r=0.85); (2) a

crenga de que devemos ter politicas de ajuda humanitaria para estrangeiros
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(PE.Ajuda.Estrangeiros) e imigrantes venezuelanos (PE.Imigrante.Ven) (r = 0.68); As
demais correlagdes foram abaixo destes valores. Dessa forma, apesar da dimensao
gastos do governo, aparentemente, ser consistente, em relagdo as demais crengas
da cultura politica, ndo apresentou as maiores correlacbes. Além disso, apesar da
consisténcia da dimenséo politica externa como uma dimensao importante para esta
classe pelo grafico de calor, observa-se como se ela fosse uma “ilha” isolada das
demais dimensbdes. Parece haver um ordenamento de importancia, entre as
dimensdes politicas para esta classe, de acordo com os interesses dos individuos que
a compdem, com o primeiro posto para os gastos do governo, seguido da politica

externa, mudancgas sociais e, por fim, direitos sociais.
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Figura 17 — Mapa de calor da matriz de correlagédo das crengas da classe Quase ldedlogos.

A figura 18 é a representacédo da estrutura do sistema de crencas da classe
Quase ldedlogos. Os nés vermelhos séo as crengas da dimensao gastos do governo,
0s nos verdes representam a dimensao direitos sociais, 0s n0s azuis sdo as crengas
da dimensao mudancas sociais e, por fim, as crencas relacionadas a politica externa
estdo na cor amarelo. O tamanho do né indica a importancia da crenga no sistema.

Pela rede é possivel observar as dimensdes gastos do governo e politica externa bem
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definidas. As dimensdes direitos sociais e mudangas sociais apresentam algumas
crengas importantes para a rede, mas ndo se mostram de forma coesa, as crengas
aparecem dissociadas de sua dimensdo, no sistema, com algumas crengas,

mostrando-se periféricas.

R.Prob.igualdade

R.|gualdade

- R.Passe.livre

R.Acagssocial
w G.Cagentes

| w
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\ G. h
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N.Meninosmenina.iny
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N.Familia.inv

PE.Imigrante.europeu

PE.Imigrante.Vg
PE.Ajuda.estrangeiros

N.Gay-Rarmada

N.Aborto
R.Negrg:brc.inv

\ . R.Pobre.asforcar.inv
fféb VOSviewer

Figura 18 — Estrutura da rede de crengas da classe Quase Idedlogos.

A seguir, na figura 19, apresentamos o mapa de densidade, evidenciando as
crengas que mais se destacam neste sistema de crengas. Este mapa representa a
mesma estrutura analisada, na imagem anterior, que forma a rede. Observa-se um
mapa com poucas crengas periféricas: R.Pobre.esforgar.inv e R.Passe.livre. Contudo,
a organizacao do sistema nao se mostra denso e coeso. O mapa aponta uma boa
consisténcia (apresenta densidade) para os itens que formam as dimensdes politicas:
gastos do governo (a direita no mapa), direitos sociais (a esquerda no mapa) e politica
externa (a esquerda no mapa). No entanto, tais dimensdes nao se mostram
interligadas, as dimensbdes parecem separadas no mapa. As crengas com a cor azul
marinho representam maior densidade, indicando ser as crengas, as quais mais se
destacam, neste sistema, ao contrario das crencgas periféricas que estao afastadas,
sem conexao e com baixa densidade (VAN ECK; WALTMAN, 2010).
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Figura 19 — Mapa de densidade das crengas da classe Quase Idedlogos.

A tabela 9 apresenta as medidas de centralidade: degree, betweenness e
closeness, os dados estao organizados em ordem decrescente pelo valor de alpha.
Observa-se que a crengca G.Negro € mais central de todo o sistema, pelo fato de
manter conexdao com todas as crencgas (degree = 43), € a que apresenta o maior
intermediacao (betweenness) e o maior valor de closeness em relacdo as demais
crengas. A primeira coluna (degree) aponta que metade (sete) das crencgas
relacionadas aos direitos sociais estdo entre as que apresentam menos ligagdes com
as demais, indicando que esta dimensao ndo se mostra consistente neste sistema.
Contudo, a crenca mais periférica R.Passe.livre apresenta uma ligacdo com quase
metade das crencas dos sistema (degree = 20), ao contrario da crenca
PE.Imigrante.europeu que, nas classes anteriores, mostrou-se como a crenga mais
periférica e com poucas ligacdes. As medidas de centralidade indicam um sistema,
parcialmente, consistente. As crengas possuem muitas ligagdes entre si e uma medida
de closeness consideravel para mais da metade das crengas. Contudo, parte do
sistema como, por exemplo, a metade das crencas de direitos sociais tornam o

sistema menos consistente.
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Tabela 9 — Centralidades da Classe Quase Idedlogos

Variaveis Degree  Output  Alpha Betweenness Closeness n.Closeness
G.Negro 43 16,6115 26,7263 35 0.0259 0.0006
G.LGBT 42 15,9671 25,8963 25 0.0253 0.0006
R.Apoio.negro 43 15,4406 25,7672 11 0.0252 0.0006
N.Lei.gay 42 14,3102 24,5159 5 0.0240 0.0006
G.Habit.Pop 42 13,7398 24,0223 1 0.0235 0.0005
G.Cult.Arte 41 14,0137 23,9700 O 0.0236 0.0005
G.Desigualde 41 13,9262 23,8950 1 0.0236 0.0005
G.MCasaMvida 42 13,3381 23,6686 2 0.0232 0.0005
G.Desmatamento 42 13,2684 23,6066 4 0.0231 0.0005
G.Rouanet 41 13,0350 23,1179 0 0.0227 0.0005
PE.Ajuda.estrangeiros 40 13,3021 23,0670 7 0.0226 0.0005
R.Cota.negro 40 13,1260 22,9137 8 0.0229 0.0005
R.Apoio.mulher 41 12,6649 22,7873 9 0.0225 0.0005
G.MRua 42 12,2094 22,6450 O 0.0222 0.0005
G.Carentes 40 12,6613 22,5045 3 0.0224 0.0005
PE.Imigrante.guerra 40 12,6091 22,4580 8 0.0219 0.0005
N.Educ.sexual 40 12,3142 22,1939 2 0.0221 0.0005
G.Bolsa.Fam 40 12,0596 21,9632 2 0.0218 0.0005
N.Gay.F.armada 38 11,1658 20,5986 O 0.0209 0.0005
PE.Imigrante.Ven 36 11,6261 20,4582 2 0.0208 0.0005
R.Acao.social 39 10,7166 20,4437 1 0.0207 0.0005
G.Creche 38 10,8066 20,2645 1 0.0206 0.0005
G.UF 38 10,7102 20,1739 1 0.0205 0.0005
N.Menino.menina.inv 37 10,8653 20,0504 4 0.0206 0.0005
R.DH 37 10,7195 19,9154 0 0.0204 0.0005
N.Familia.inv 37 10,4119 19,6275 2 0.0201 0.0005
R.Escravidao.negro 37 10,1691 19,3973 6 0.0201 0.0005
PE.Imigrante.europeu 35 9,5640 18,2959 O 0.0192 0.0004
PE.Venezuela 35 9,5072 18,2415 O 0.0193 0.0004
G.FIES 33 9,4615 17,6700 1 0.0193 0.0004
G.HIV 34 8,8753 17,3712 0 0.0188 0.0004
N.Aborto 33 8,7636 17,0058 O 0.0186 0.0004
R.Negro.brc.inv 33 8,7345 16,9776 7 0.0185 0.0004
PE.Mercosul 33 8,4145 16,6637 O 0.0182 0.0004
G.Escola 30 8,2555 15,7374 O 0.0181 0.0004
R.lgualdade 31 7,5490 15,2977 O 0.0175 0.0004
R.Negro.preconceito 32 7,1538 15,1302 O 0.0174 0.0004
R.Falta.igualdade 31 7,3017 15,0451 2 0.0172 0.0004
R.Cota.renda 30 7,2019 14,6989 1 0.0175 0.0004
N.Mulheres.sub.inv 25 6,4926 12,7403 O 0.0166 0.0004
R.Pobre.esforcar.inv 26 5,7645 12,2424 0 0.0159 0.0004
R.Prob.igualdade 25 5,8488 12,0921 1 0.0160 0.0004
G.Saude 23 55960 11,3449 0 0.0158 0.0004
R.Passe.livre 20 3,8798 88089 0 0.0141 0.0003

Fonte: O autor (2020). Nota: alpha = 0.5.



5.3.4 COMPARATIVO DAS CLASSES

N.
N.Mulher@s subiny-

g&} VOSviewer

G.Creche
G.Desmatamento
G.HV

G Desigualde
‘G.Bolsa Fam
ult Arte:
GGHaPif oo

\
GM oh

RAcagisacial

Interesse de Grupo

= 1

R‘Negpbrt.irw

RPobre.esforcar.inv

PE.Imigrante.europeu

R Passe livre
R

R.Apoio.negro
RAp%‘i’o.rv?&ﬁer

R.Pobre.esforcar.inv
R Acao.social

R Falta igualdade

R.Escravidao.ne rs

R Negm pfecuncellu
R.C o
N.Mening fealng nv
N F -amilia.inv

. Educ.sexual
N.Mulherss. Sub inv
N Aborto

Gastos do Governo

PE_Venezuela
PE.Ajuda.estrangeiros
PE. \mlgrante eurcpeu

PE_Imi
B et e

Figura 20 — Comparativo das classes — sistemas de crengas politicas.
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5.4 DISTINCAO ENTRE CCA E CLUSTER

Ao criarmos as classes correlacionais, geramos uma nova variavel nominal, em
que cada unidade de observacdo foi classificada. Como ja ressaltado, classes
correlacionais ndo sao agrupamentos homogéneos. Enquanto métodos de analise de
agrupamentos buscam maximizar a homogeneidade entre os respondentes, dentro
de cada grupo, por meio da similaridade das respostas, as classes buscam identificar
0s casos, pautando-se em dois principios da sociologia cultural (DIMAGGIO et al.,
2018): a) relacionalidade, em que significados e atitudes ndo emergem de entidades,
isoladamente, mas sim das relagdes entre elas, por exemplo: na classe Interesse de
Grupo, a crenga G.LGBT mostra-se central, de acordo com a medidas de centralidade,
contudo, para alguns individuos o governo deve aumentar os gastos em relagao a
assisténcia a gays, Iésbicas e transexuais; ao contrario de outros individuos, os quais
julgam que o governo deveria reduzir, totalmente, os gastos nesta area (tal
observacéao é possivel de identificar por meio da ACM); b) multiplicidade, que decorre
do principio da relacionalidade, como a relacionalidade aponta a possibilidade de
individuos relacionarem de forma distinta as mesmas crengas. Isso gera padrdes
distintos de organizagao do sistema de crengas, que ocasionara em subpopulacdes
dentro de uma mesma populagao, por exemplo, nossa amostra total foi dividida em 3
classes relacionais que organizam o sistema de crencgas politicas de forma distinta.

Sendo assim, buscamos demonstrar, empiricamente, que as classes
correlacionais sado diferentes dos agrupamentos gerados por meio da analise de
clusters. Para tanto, utilizamos as 44 crencas das dimensdes da cultura politica para
identificar grupos homogéneos. Primeiro realizamos uma analise do sree plot, a partir
do método Clustering Large Applications (CLARA) de Kaufaman e Rousseeuw (1990),
para identificarmos o numero 6timo de clusters (figura 21), a analise indicou 2 grupos

como 6timos, ao contrario da CCA que encontrou 3 classes.
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Figura 21 — Numero 6timo de clusters pelo CLARA (KAUFMAN; ROUSSEEUW, 1990).

Em seguida, alternamos o método de agrupamento com intuito de atestarmos
as diferencas entre as técnicas CCA e Cluster, inclusive por meio de outras técnicas.
Utilizamos as 44 crengas das dimensdes da cultura politica, para identificar grupos
homogéneos, a partir da combinacao hierarquica de casos, pautando-se na distancia

euclidiana por meio do método Ward. Por meio da analise do dendograma (figura 22),
nos identificamos 3 grupos.
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Figura 22 —Identificagdo dos clusters a partir dos itens das dimensdes politicas.

Depois, para maximizar a homogeneidade, geramos trés grupos por meio do

método K-means, na figura 23.
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Figura 23 — Representagéo dos clusters originados por meio do método K-means.

Ademais, para checar que as classes se diferenciam dos grupos homogéneos,
cruzamos as variaveis nominais que as representam, por meio de uma tabela cruzada,
na figura 24 testamos as diferengas entre categorias por meio do teste Qui-quadrado
e por meio do teste de concordancia Kappa de Cohen (ver apéndice B). Ambos os

testes apontaram que as classes e os clusters séo, significativamente, diferentes
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(p<0,05), em que o coeficiente de associagao de Kappa foi de 24,5%. Ou seja, ha uma
sobreposi¢cao em 24,5% dos casos e uma discordancia de 75,5%.

Boutyline (2017) destaca que as classes devem apresentar um grau
significativo de heterogeneidade, nas respostas dos itens utilizados, na sua
construgdo. llustramos esta heterogeneidade, dividindo cada dimensdo da cultura
politica em cinco grupos, um para cada valor associado a escala Likert adotada, no
levantamento, variando de discordo fortemente (1.DF), representada pela cor laranja,
a concordo fortemente (5.CF), em tom roxo. Todas as classes tém um grau

significativo de heterogeneidade, nas respostas, embora os grupos variem em

frequéncia.
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Figura 24 — Cruzamento de grupos homogéneos e classes correlacionais por dimenséo politica.
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5.5 ANALISANDO RELACIONALMENTE OS SISTEMAS DE CRENCAS — ACM

A analise de correspondéncia multipla permite analisar multiplas variaveis
categoricas. Com esta técnica € possivel identificar grupos de individuos que
apresentem o mesmo padréao de resposta e encontrar associacdes entre variaveis
categoricas (KASSAMBARA, 2017). Dessa forma, analisaremos a presenga de grupos
homogéneos, dentro de cada classe correlacional, demostrando a heterogeneidade
populacional da técnica CCA e aprofundando, na interpretacéo, acerca de cada classe
encontrada preliminarmente.

Para analisar, relacionalmente, os sistemas de crencas compartilhados e sua
relagdo com o voto presidencial, em 2014 e 2018, optamos por utilizar as dimensdes
da cultura politica categorizadas da mesma forma como exposta no questionario
(variando de “discordo fortemente” a “concordo fortemente”). Utilizando os mesmos
grupos que construimos ao final da anélise da se¢ao anterior. A fim de captar a relagéo
com o voto, criamos uma variavel relacionada a mudanca de voto, nas duas ultimas
eleigdes, e outra varidvel que indicasse a manutengao no voto ideolégico (esquerda
ou direita nas duas eleigdes). As variaveis utilizadas, na analise, estdo, no quadro 4.

Inicialmente, rodamos a andlise com todas as varidveis sociodemograficas
como variaveis suplementares, contudo, tais variaveis ndo apontaram uma boa
qualidade de representatividade, no mapa da ACM. Entao, optamos por retira-las, a
unica excecgao havia sido orientagao sexual para a classe dos idedlogos, a qual indicou

uma boa representatividade dos homossexuais em um dos grupos encontrados.
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Quadro 4 - Categorias de analise das variaveis

Variavel Categorias
Discordo Fortemente (1.DF)
Discordo Moderadamente (2.Dm)
Gastos do Governos (GG) Nao concordo, Nem discordo (3.nCnD)
Concordo Moderadamente (4.Cm)
Concordo Fortemente (5.CF)
Discordo Fortemente (1.DF)
Discordo Moderadamente (2.Dm)
Direitos Sociais (DS) N&o concordo, Nem discordo (3.nCnD)
Concordo Moderadamente (4.Cm)
Concordo Fortemente (5.CF)
Discordo Fortemente (1.DF)
Discordo Moderadamente (2.Dm)
Mudangas Sociais (MS) N&o concordo, Nem discordo (3.nCnD)
Concordo Moderadamente (4.Cm)
Concordo Fortemente (5.CF)
Discordo Fortemente (1.DF)
Discordo Moderadamente (2.Dm)
Nao concordo, Nem discordo (3.nCnD)
Concordo Moderadamente (4.Cm)
Concordo Fortemente (5.CF)

Politica Externa (PE)

Manteve

(Manteve o voto ideoldgico Manteve o voto
esquerda x direita em ambas

eleigdes) Mudou o voto
Mudou

(Mudou o voto para qual Mudou para Bolsonaro

candidato em 2018) Mudou para Haddad

Fonte: O autor (2020).
A tabela 10 apresenta as variaveis, os seus respectivos efeitos e significancia,

bem como qual fator compde para cada classe de analise. Esperavamos encontrar
duas dimensdes bem definidas: cultura politica e voto. Para a classe (1) Interesse de
Grupo foi possivel identificar as duas dimensdes definidas da forma como
esperavamos. Para a classe (2) Idedlogos apenas a variavel relacionada a mudanca
de voto esta mais relacionada ao fator 2, mesmo assim com um valor de efeito (R?)
muito baixo. Para a classe (3) Quase ldedlogos foi identificada, somente, a presencga

de um unico fator com baixos efeitos para as variaveis relacionadas ao voto.
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Tabela 10 — Resumo das Variaveis por Dimensao para cada Classe

Classe 1 Classe 2 Classe 3
Variavel R? Fator R2 Fator R2 Fator
Gastos do Governos (GG) 0.67*** |1 0,78*** 1 0,69*** 1
Direitos Sociais (DS) 0.64*** |1 0,74** 1 0,61*** 1
Mudangas Sociais (MS) 0.58"** | 1 0.58™* |1 0.69*** |1
Politica Externa (PE) 0.43** |1 0.40™ 1 047 1
Manteve 0,49 | 2 0,47 1 0,43*** 1
Mudou 0,36 | 2 0,26™** 2 0,24*** 1

Fonte: O autor (2020). Nota: *** p < 0,001.

Em seguida, figura 25, apresentamos o mapa de individuos (a esquerda) e
representacdo das variaveis de analise (a direita) para a classe Interesse de Grupo.
A sobreposigdo dos individuos localizados de forma coesa em um determinado
quadrante indica similaridade quanto as suas atitudes. A representacao das variaveis
por meio do grafico € uma outra maneira de identificar as dimensdes de analise, nota-

se, por exemplo, a variavel Mudou bem destacada ao eixo y que forma a dimenséo 2.

MCA factor map Variables representation
3 , 1.001 !
g 332 3 '
g ' ) o !
N o i S 5
E < * 2s : E !
Q * E 80 Q75 !
o5, i ‘ﬁb 250 i
128 ! ¢ 1
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c1g 0 : .
it 325?60 Y '
2 113 ' Manteve
T . 42 Y GG
e Rk T e e Bsudon MS, °
3 ‘ 38 8123 02571 .
9,25 : . DS
i PE
| v i
i U e e E e
-2 -1 0 1 2 0.00 0.25 0.50 0.75 1.00
Dim 1 (13.70%) Dim 1 (13.70%)

Figura 25 — Mapa de individuos e representagéo das variaveis para a classe Interesse de Grupo.

Na préxima figura (26), apresentamos o mapa de individuos e representacao
das variaveis de analise para a classe Idedlogos. Nota-se maior consisténcia dos
individuos localizados a esquerda do eixo y. Quanto a representacao das variaveis, €
possivel identificar que apenas a variavel Mudou esta localizada proximo ao eixo da

dimensao 2 e com baixo efeito.
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MCA factor map Variables representation
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Figura 26 — Mapa de individuos e representacao das variaveis para a classe Idedlogos.

Por fim, na figura 27 apresentamos o0 mapa de individuos e representagao das
variaveis da classe Quase ldedlogos. Identificamos que as variaveis relacionadas ao
voto ndo se apresentam bem definidas para nenhuma das duas dimensdes (valores
baixos de representagao e proximas do eixo da origem), mas, aparentemente, estéo

mais proximas da dimensao 1.
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Figura 27 — Mapa de individuos e representacéo das variaveis para a classe Quase Idedlogos.

A qualidade da representacado das variaveis categoricas é indicada, na figura
28. Quanto mais proximo de 1 o valor do cos?, melhor a representagdao nas duas
dimensdes nesta classe (KASSAMBARA, 2017). Notamos que Mateve.NA sédo os
valores ausentes da variavel dos que mantiveram o mesmo voto, nas eleicbes
presidenciais de 2014 e 2018, € a categoria mais representativa, sendo representada
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pelos eleitores que mudaram o voto, justificaram ou anularam. O resultado indica

também a presenga de 7 categorias com pouca representatividade (cos?<0,1) para

esta classe.

Cos?2 of variables to Dim-1-2
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Figura 28 — Qualidade de representacao das varidveis categoricas da classe Interesse de Grupo.

Para a classe dos Idedlogos, a variavel categérica com grande
representatividade € DS_5CF (Direitos Sociais — Concordo Fortemente), seguida de
DS_2Dm (Direitos Sociais — Discordo moderadamente), indicando, possivelmente, a
presenca de dois grupos que concordam quanto a importancia da dimensao politica
Direitos Sociais, mas que discordam quanto ao julgamento e apoio as crengas que
compdem esta dimensdo. Tal situagao corrobora a utilidade da CCA em captar a
heterogeneidade populacional, captando sistemas de crengas compartilhados.
Apenas a categoria PE_4Cm (Politica Externa — Concordo moderadamente)
apresentou pouca qualidade de representatividade (cos?<0,1), figura 29.
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Figura 29 — Qualidade de representacao das variaveis categoricas da classe |dedlogos.

As variaveis categoricas mais representativas da classe dos Quase ldedlogos,
também indicou a possibilidade de existéncia de pelo menos 2 grupos que concordam
quanto a importancia da dimenséao politica Gastos do Governo, mas que discordam
quanto ao seu julgamento. Para um grupo, o Governo deve aumentar muito os gastos,
enquanto outro entende que o Governo deve reduzir os gastos. Quanto as variaveis
com baixa qualidade de representatividade (cos?<0,1), destacamos duas: os que
mudaram o voto para o Haddad em 2018 (em 2014 votaram no Aécio, branco ou nulo)

e PE_3nCnD (Politica Externa — Nao concorda, nem discorda, figura 30.
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Figura 30 — Qualidade de representacéo das variaveis categoricas da classe Quase ldedlogos.

As variaveis sao representadas, graficamente, indicando a qualidade de
representacdo. Cores mais brancas (baixo cos?) representam categorias com baixa
representatividade, média representatividade estao nas cores azuis (cos? médio) e as
categorias com alta representatividade estdo na cor vermelha (alto cos?). Com intuito
de melhorar a interpretacdo da analise, realizamos um filtro, utilizando cos®>0,2 e
eliminando, assim, as fracas representatividades. Além disso, as variaveis categoricas
com maior frequéncia estdo mais préximas da origem da representagao grafica e ao
contrario as variaveis categoricas com menor frequéncia estdo mais afastadas.
Quando a variavel for do tipo binaria, sua representacédo sera como uma linha reta que
corta a origem com os valores nas pontas da linha imaginaria (GREENACRE, 1993).
Também, variaveis sobrepostas e proximas indicam a presengca de um grupo
homogéneo de individuos, ou seja, apresentam semelhangas entre si
(KASSAMBARA, 2017).

Na figura 31 apresentamos 0 mapa da classe Interesse de Grupo, a inércia foi
de 22,8% a qualidade maxima de representatividade das variaveis foi cos?=0,45 (ver
legenda). Pelo mapa, foi possivel identificar 2 grupos homogéneos: grupo 1 —
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individuos que discordam, moderadamente, com relagcédo a presenca do Estado, em
politicas publicas, que foi medida por meio da dimensao gastos do governo, discordam
moderadamente da manutencao e ampliacdo dos direitos sociais, bem como sao
contra mudangas sociais, as quais venham a alterar costumes e normas vigentes, na
sociedade, também representa os eleitores que mantiveram o voto, na direita, nas
duas eleigbes presidenciais; grupo 2 — representado por individuos que concordam
moderadamente com a presenca do Estado, em politicas publicas, concordam com a
manuteng¢ao e ampliagédo dos direitos sociais, concordam que haja mudancgas sociais,
acdes de ajuda humanitaria e parcerias com blocos econémicos formados por outros
paises. Tal grupo apresentou alguns eleitores que optaram pela manutengéo do voto,
na esquerda, nas duas ultimas eleigdes. Fica evidente, também, a presenga de alguns
eleitores que optaram por mudar o voto da elei¢cao de 2014, na qual votaram na Dilma,
branco ou anularam o voto e, em 2018, votaram no Bolsonaro no segundo turno.
Contudo, ndo houve representatividade das dimensdes politicas proxima a estes

eleitores.
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Figura 31 — Mapa da ACM classe Interesse de Grupo.

O mapa da classe ldedlogos, figura 32 apresentou uma inércia de 29,5% na
qualidade maxima de representatividade das variaveis foi cos?=0,6. Pelo mapa foi
possivel identificar pelo menos 2 grupos homogéneos bem definidos: grupo 1 —
individuos que discordam moderadamente com relagdo a presenca do Estado, em
politicas publicas e ag¢des afirmativas, bem como em menor forga séo indiferentes
quanto as mudangas sociais. Foi caracteristico destes eleitores a manutengao
consistente do voto na direita nas duas eleigdes presidenciais (observe o
posicionamento das categorias); grupo 2 — representado por individuos que
concordam fortemente com a manutengao e ampliagcao dos direitos sociais, bem como
sdo a favor de mudangas sociais, na sociedade, ambas as dimensdées mostram-se
bem definidas, no mapa. Também, concordam fortemente com a maior presencga do
Estado em politicas publicas e com agdes de ajuda humanitaria, bem como de
parcerias com blocos econdmicos formados por outros paises. Tal grupo votou de
forma consistente, na esquerda, nas duas Ultimas eleicbes presidenciais.
Relembramos que realizamos um filtro com cos®>0,2, logo, as categorias que

aparecem nas cores mais claras nao significam que sua representatividade seja baixa,
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mas sim, préximo de uma meédia representatividade. Destacamos, nesta classe, a
homogeneidade dos grupos e a consisténcia dos votos, nas eleigdes passadas, por
ambos os grupos. Notamos que as categorias que definem os grupos estdo muito
préximas, evidenciando um padrao congruente. Também observamos que nao houve
uma representatividade de eleitores, os quais tenham mudado o voto entre as
elei¢des.

Mapa ACM - Classe 2
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Figura 32 — Mapa da ACM classe ldedlogos.

O mapa da classe Quase Idedlogos, figura 33 apresentou uma inércia de 27,9%
na qualidade maxima de representatividade das variaveis foi cos?=0,6. Pelo mapa, foi
possivel identificar pelo menos 2 grupos homogéneos: grupo 1 — individuos que
concordam moderadamente com relagéo a presenca do Estado em politicas publicas,
acdes afirmativas com a manutengao e ampliagao dos direitos sociais. Por outro lado,
discordam quanto as mudancas sociais, ndo foi caracteristico destes eleitores a
manutencgao consistente do voto, na direita ou esquerda, nas eleigdes presidenciais.
Em tom mais claro aparece a mudancga de voto para o Bolsonaro, como aplicamos um
filtro com cos?>0,2 esta categoria é de baixa a média representatividade; grupo 2 —

representado por individuos que apresentam uma forte consisténcia nas dimensdes
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politicas e um perfil bem coeso (as categorias estdo praticamente sobrepostas),
concordam fortemente com a manutengao e ampliacdo dos direitos sociais, com a
maior presenga do Estado em politicas publicas, com a¢des de ajuda humanitaria,
parcerias com blocos econémicos e sdo moderadamente a favor de mudancas sociais
na sociedade. Tal grupo votou de forma consistente, na esquerda, nas duas ultimas
eleicdes presidenciais. A classe dos Quase Idedlogos apontou um grupo bem
consistente (grupo 2) e outro menos consistente com relagado as dimensdes politicas

e ao voto.

Mapa ACM - Classe 3
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Figura 33 — Mapa da ACM classe Quase Idedlogos.

A analise dos sistemas de crencas compartilhados, os quais formam as classes
por meio da ACM, evidenciou que as classes captam a heterogeneidade populacional
e permitiu identificar de outra forma a consisténcia da classe dos ldedlogos, assim

como, a falta de consisténcia da classe Interesse de Grupo.

5.6 INFLUENCIA DO POSICIONAMENTO POLITICO NAS DIMENSOES
POLITICAS

Tendo como objetivo testar as hipéteses 1 a 4, avaliamos a influéncia do

posicionamento politico em relacdo a cada uma das dimensdes politicas analisadas
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no estudo. Como em nesta analise encontramos trés classes que representam
sistemas de crengas politicas distintos, temos um modelo para a amostra total e para
cada uma das classes em relacdo a cada dimenséao politica de analise apontada nas
hipbteses.

Na tabela 11, apresentamos os resultados acerca da dimensdo gastos do
governo, mensurados pela média dos itens que a representam. O posicionamento
politico (Posicionamento de Direita) do eleitor foi mensurado por uma escala que varia
de 0 a 10, em que O representa um posicionamento a esquerda e 10 a direita, muito
comum em outras pesquisas relacionadas ao tema (BRANDT, 2020; ESEB,2014;
JOST,2006; RODRIGUEZ; SABUCEDO; COSTA, 1993). Como variaveis de controle
utilizamos: (i) Religiosidade, uma escala que mede a importancia da religido na vida;
(i) Uma variavel para medir a idade; (iii) Masculino € uma dummy em que 0 género
feminino é a referéncia; (iv) Heterossexual € uma dummy em que a orientagao sexual
heterossexual é contraponto a referéncia das demais orientagdes; (v) Renda é uma
variavel ordinal crescente; (vi) Instrugdo € variavel ordinal crescente para categorizar
a instrugcdo do respondente; (vii) Branco € uma dummy em que a cor branca é
contraponto as demais, que sado a referéncia; (viii) Casado € uma dummy em que
categoria casado € contraponto as demais categorias que sao a referéncia.

Além disso, nos modelos em que testamos as hipoteses para cada classe,
temos a variavel w.psm, referente ao peso gerado pela propensity matching score,
com o objetivo de gerar maior robustez na analise (BURGETTE; GRIFFIN;
MACCAFFREY, 2017), ja apresentado na metodologia (item 4.5). Na tabela 12,
apresentamos os resultados referentes a dimenséao Direitos Sociais. Na tabela 13, os
resultados para a dimensao Mudangas Sociais. Por fim, na tabela 14, avaliamos a
influéncia do posicionamento politico em relagdo a Politica Externa. As variaveis de

controle s3o as mesmas em todas as analises.

5.6.1 DIMENSAO GASTOS DO GOVERNO

Na tabela 11, apresentamos os coeficientes de regressao para a amostra total
e para cada uma das classes, enquanto, na figura 34 ilustramos os coeficientes
padronizados com os erros. Além do coeficiente de explicacdo ser maior, na classe
dos Idedlogos (R? = 0,464), alguns coeficientes apresentam diferengas com as demais
classes e com a amostra total. O efeito do posicionamento politico € claramente

distinto entre as classes, contudo, em todos os modelos, quanto mais a esquerda
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no posicionamento, maior a propensao em concordar com um aumento dos
gastos do governo, corroborando a hipétese 1. A variavel idade (b=0,003) foi
significativa apenas para o modelo da amostra total. Entre as classes, a renda
mostrou-se significativa para os idedlogos (b = - 0,035), o género feminino mostrou-
se mais propenso a concordar com aumento dos gastos para as classes dos idedlogos
(b =-0,163) e interesse de grupo (b = - 0,130). Por outro lado, a variavel relacionada
ao grau de instrucao variou de forma distinta entre as classes quase idedlogos ( b =
0,055) e interesse de grupo (b = - 0,068), indicando que ao contrario dos quase
idedlogos, quanto mais baixo o grau de instrugdo, maior a concordancia em aumentar
os gastos do governo para a classe interesse de grupo. Por fim, a variavel casado

mostrou-se significativa, apenas, para os idedlogos (b = - 0,093).
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Tabela 11 — Influéncia do Posicionamento Politico na Dimensao Gastos do Governo

Variavel Dependente:
Gastos do Governo
(Amostra Total) (Interesse de Grupo)  (Idedlogos) (Quase Ideodlogos)

w.psm 0.055%** -0.260%** -0.097***
(0.008) (0.044) (0.016)
Posicionamento de ;35 -0.090%** 20,151 20,074
Direita
(0.005) (0.010) (0.010) (0.007)
Religiosidade 0.013 0.007 0.012 -0.028
(0.011) (0.018) (0.015) (0.019)
Idade 0.003** 0.00003 0.003 0.003
(0.001) (0.002) (0.002) (0.002)
Masculino -0.158%*** -0.130%** -0.163%** -0.012
(0.030) (0.047) (0.042) (0.045)
Heterossexual -0.197*** -0.055 -0.165%** -0.260%**
(0.049) (0.098) (0.059) (0.082)
Renda -0.050%*** -0.026 -0.035%* -0.023
(0.012) (0.018) (0.016) (0.020)
Instrucao -0.022 -0.068*** 0.003 0.055%*
(0.016) (0.025) (0.023) (0.026)
Branco 0.001 0.005 -0.036 0.133%**
(0.032) (0.049) (0.045) (0.048)
Casado -0.017 0.057 -0.093** 0.026
(0.032) (0.048) (0.047) (0.047)
Constant 5.034%%* 4.514%** 5.206%** 4,801 ***
(0.109) (0.199) (0.153) (0.174)
Observations 1,368 380 654 328
R? 0.395 0.350 0.472 0.421
Adjusted R’ 0.391 0.333 0.464 0.403

Residual Std. Error 0.542 (df=1358) 0.430 (df=369) 0.517 (df=643) 0.394 (df=317)

98.410%** 19.894%** 57.543%** 23.040%**
(df=9; 1358) (df=10; 369) (df=10; 643) (df=10;317)
Note: *p**p***p<0.01; Chow test of structural change (p< 0,001).
Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais a
direita. Variavel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

F Statistic

A figura 34 mostra graficamente como o efeito das variaveis varia entre os
sistemas de crencas politicas. Os pontos representam os coeficientes padronizados
de cada variavel e as linhas referem-se ao intervalo de confianga. Os pontos e linhas
azuis referem-se aos efeitos na amostra total. Os pontos e linhas laranja representam

a classe interesse de grupo, os de cor verde referem-se aos idedlogos e, por fim, os
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pontos e linhas na cor rosa representam os efeitos na classe quase idedlogos.
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Figura 34 — Coeficientes padronizados e Erro padrao dos modelos da hipotese 1.
Nota: Variavel dependente: Gastos do Governo.

Dessa forma, podemos afirmar que os sistemas de crengas politicas, no que
diz respeito ao posicionamento politico, respondem da mesma forma a atitude acerca
da dimensé&o gastos do governo, quanto mais a esquerda maior a concordancia em
aumentar os gastos, da mesma forma, quanto mais a direita, maior a discordancia.
Contudo, os efeitos sao distintos e as variaveis de controle que explicam tal
concordancia variam entre os sistemas de crencas politicas. Tal fato &€ corroborado
pelos testes de mudanca estrutural de Chow, os quais apontam que nos trés modelos

relacionados as classes sao estruturalmente diferentes (p<0,001).

5.6.2 DIMENSAO DIREITOS SOCIAIS

Na tabela 12, apresentamos os coeficientes de regressao para a amostra total
e para cada uma das classes, enquanto, na figura 35, mostramos os coeficientes
padronizados com os erros. Para a dimensao direitos sociais, a classe quase
idedlogos apresenta o coeficiente de explicagao, ligeiramente, maior do que a classe
dos Idedlogos (R? = 0,565), alguns coeficientes apresentam diferengas com as demais
classes e com a amostra total. O efeito do coeficiente padronizado do posicionamento

politico (figura 35) é claramente distinto entre a amostra total e as classes, contudo,
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em todos os modelos, quanto mais a esquerda no posicionamento, maior a
propensao em concordar com a ampliagcao e manutencao dos direitos sociais,
corroborando a hipétese 2. A variavel religiosidade mostrou-se significativa e de
forma distinta entre as classes idedlogos (b = 0,017) e quase idedlogos (b = - 0,049),
enquanto para os idedlogos a importancia da religido, na vida, esta relacionada a uma
manutenc¢do e ampliagdo dos direitos sociais, para os quase idedlogos essa relagao
esta relacionada a uma baixa importancia da religido na vida. A variavel idade foi
significativa para o modelo da amostra total (b= - 0,003) e para os quase idedlogos
(b= - 0,004). Entre as classes, 0 género feminino mostrou-se mais propenso a
concordar com a manutencado e ampliacao dos direitos sociais para as classes dos
idedlogos (b = - 0,108) e interesse de grupo (b = - 0,151), a renda mostrou-se
significativa para os idedlogos (b = - 0,032) e interesse de grupo (b = - 0,055). Por
outro lado, a variavel heterossexual (b = - 0,138) e instrugédo (b = 0,051) mostraram-
se significativas apenas para os quase idedlogos, indicando que, nesta classe, ha uma
propensao maior entre as categorias distintas do heterossexual em concordarem com
a ampliacdo e manutengao dos direitos sociais, assim como, uma relacao positiva

entre os que tém maior nivel de instrucio.
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Tabela 12 — Influéncia do Posicionamento Politico na Dimensao Direitos Sociais

Variavel Dependente:

Direitos Sociais
(Amostra Total) (Interesse de Grupo)  (Ideodlogos) (Quase Ideodlogos)

w.psm 0.095%** -0.328%** -0.136%**
(0.012) (0.032) (0.013)
Posicionamento de ¢ ; Gg s 20,091 % 20,1225+ -0.075%%*
Direita
(0.005) (0.012) (0.007) (0.006)
Religiosidade -0.024** -0.007 0.017%* -0.049%**
(0.011) (0.021) (0.011) (0.015)
Idade -0.003** 0.001 0.001 -0.004**
(0.001) (0.002) (0.002) (0.002)
Masculino -0.215%** -0.157%** -0.108*** -0.047
(0.030) (0.056) (0.031) (0.036)
Heterossexual -0.096** -0.001 -0.030 -0.138**
(0.048) (0.113) (0.042) (0.066)
Renda -0.019* -0.055%* -0.032%%** 0.011
(0.012) (0.021) (0.011) (0.016)
Instrucao 0.032%* -0.003 0.001 0.051**
(0.016) (0.030) (0.016) (0.021)
Branco -0.033 -0.025 -0.023 -0.024
(0.032) (0.058) (0.033) (0.038)
Casado -0.022 0.072 -0.014 -0.005
(0.032) (0.057) (0.034) (0.038)
Constant 5.424% %% 4.116%** 5.636%** 5.302%**
(0.107) (0.236) (0.111) (0.141)
Observations 1,374 390 632 308
R? 0.504 0.353 0.552 0.565
Adjusted R? 0.501 0.336 0.544 0.550

Residual Std. Error  0.541 (df=1364)  0.518 (df=379)  0.369 (df=621)  0.309 (df=297)

153.927%** 20.652%** 76.397*** 38.538***
(df=9; 1364) (df=10;379) (df=10; 621) (df=10;297)
Note: *p**p***p<0.01; Chow test of structural change (p< 0,001).
Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais a
direita. Variavel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

F Statistic

A figura 35 mostra graficamente os efeitos das variaveis para a amostra total e
entre os sistemas de crencgas politicas. Relembramos que os pontos representam os
coeficientes padronizados de cada variavel e as linhas referem-se ao intervalo de
confianga. Os pontos e linhas azuis referem-se aos efeitos na amostra total. Os pontos

e linhas laranja representam a classe interesse de grupo, os de cor verde referem-se
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aos idedlogos e, por fim, os pontos e linhas na cor rosa representam os efeitos na

classe quase ideologos.
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Figura 35 — Coeficientes padronizados e Erro padrao dos modelos da hipotese 2.
Nota: Variavel dependente: Direitos Sociais.

Sendo assim, podemos afirmar que os sistemas de crengas politicas, no que
diz respeito ao posicionamento politico, respondem da mesma forma a atitude acerca
da dimenséao direitos sociais, quanto mais a esquerda maior a concordancia com a
manuten¢do e ampliagdo dos direitos sociais. Contudo, os efeitos sdo levemente
distintos e as variaveis de controle que explicam tal concordancia variam entre os
sistemas de crencgas politicas. Tal fato € corroborado pelos testes de mudanca
estrutural de Chow, os quais apontam que os trés modelos relacionados as classes

sao estruturalmente diferentes (p<0,001).

5.6.3 DIMENSAO MUDANGCAS SOCIAIS

Na tabela 13, sdo apresentados os coeficientes de regressado para a amostra
total e para cada uma das classes, enquanto, na figura 36, ilustramos os coeficientes
padronizados com os erros. O coeficiente de explicagao é expressivamente maior, na
classe dos ldedlogos (R? = 0,672), alguns coeficientes apresentam diferengas com as
demais classes e com a amostra total. Pela figura 36, é possivel notar que o
coeficiente padronizado do posicionamento politico € claramente distinto entre as

classes, contudo, em todos os modelos, quanto mais a esquerda no
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posicionamento maior a propensdao em concordar com topicos relacionados a
mudanga social e aos costumes, corroborando a hipétese 3. A variavel
religiosidade mostrou-se significativa para todos os modelos, indicando que, quanto
maior a importancia da religido na vida menor a propensdo em concordar com
mudangas sociais, com destaque para a classe dos quase idedlogos que apresentou
o maior coeficiente (b = - 0,139) e idedlogos o menor (b = - 0,040). Novamente, a
variavel idade (b= - 0,005) foi significativa apenas para o modelo da amostra total. As
variaveis masculino e heterossexual foram significativas para todos os modelos, todas
indicando a maior propensédo em concordar com mudangas sociais, o género feminino
e 0s nao heterossexuais. A renda mostrou-se significativa para os idedlogos (b =
0,022). Por outro lado, instrugao foi significativa apenas para os quase idedlogos (b =
0,100) e Branco (b = 0,207) apenas para o interesse de grupo. Por fim, a variavel
casado mostrou-se significativa para os idedlogos (b = - 0,112) e quase idedlogos (b
=-0,160).
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Tabela 13 - Influéncia do Posicionamento Politico na Dimensao Mudancgas Sociais

Variavel Dependente:

Mudangas Sociais
(Amostra Total) (Interesse de Grupo)  (Idedlogos) (Quase Ideodlogos)

w.psm 0.056 -0.635 " 0.011
(0.012) (0.028) (0.028)
Posicionamento de - - - ok
Direita -0.153 -0.096 -0.062 -0.116
(0.006) (0.013) (0.006) (0.012)
Religiosidade 0135 -0.107"" -0.040""" -0.139""
(0.013) (0.024) (0.010) (0.029)
Idade _0.005"** -0.00004 -0.0002 0.004
(0.002) (0.003) (0.001) (0.004)
Masculino .0.228""" -0.194"" 201327 -0.148"
(0.036) (0.063) (0.028) (0.071)
Heterossexual 0286 -0.318" -0.154""" 0356
(0.057) (0.129) (0.039) (0.131)
Renda 0.055 " -0.0005 0.022"" 0.030
(0.014) (0.024) (0.010) (0.031)
Instrucao 0.092""" 0.011 -0.006 0.100""
(0.019) (0.034) (0.015) (0.040)
Branco 0.116™" 0.207""" 0.002 0.023
(0.038) (0.066) (0.030) (0.076)
Casado 0203 -0.089 -0.112°" -0.160"
(0.038) (0.064) (0.031) (0.075)
Constant 49207 43597 5.840 4179
(0.127) (0.263) (0.102) (0.273)
Observations 1,417 397 654 344
R 0.503 0.344 0.672 0.421
Adjusted R? 0.500 0.327 0.666 0.404

Residual Std. Error  0.650 (df=1407)  0.591 (df=386) 0.343 (df=643)  0.639 (df=333)

158267 20.265 131.473" 24.260"
(df=9; 1407) (df=10; 386) (df=10; 643) (df=10; 333)
Note: *p**p***p<0.01; Chow test of structural change (p< 0,05).

Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais a
direita. Variavel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

F Statistic

A figura 36, mostra graficamente como o efeito das variaveis varia entre os
sistemas de crencas politicas. Os pontos representam os coeficientes padronizados
de cada variavel e as linhas referem-se ao intervalo de confianga. Os pontos e linhas

azuis referem-se aos efeitos na amostra total. Os pontos e linhas laranja representam
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a classe interesse de grupo, os de cor verde referem-se aos idedlogos e, por fim, os

pontos e linhas na cor rosa representam os efeitos na classe quase idedlogos.
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Figura 36 — Coeficientes padronizados e Erro padrao dos modelos da hipotese 3.
Nota: Variavel dependente: Mudangas Sociais.

Nesse sentido, podemos afirmar que os sistemas de crencgas politicas, no que
diz respeito ao posicionamento politico, respondem da mesma forma a atitude acerca
da dimensao mudancgas sociais, quanto mais a esquerda maior a concordancia com
as mudancas sociais e alteragdes nos costumes tradicionais. Contudo, os efeitos sao
distintos (ver figura 36) e as variaveis de controle que explicam tal concordancia
variam entre os sistemas de crengas politicas (ver tabela 13). Os testes de mudancga
estrutural de Chow, foram significativos (p<0,001) para os testes entre as classes
interesse de grupo e quase idedlogos, em relagdo aos idedlogos, ja o teste de
mudancga estrutural entre as classes interesse de grupo e quase idedlogos foi
significativo a p<0,05. Ainda assim, apontam que os trés modelos relacionados as

classes sao estruturalmente diferentes.

5.6.4 DIMENSAO POLITICA EXTERNA

Na tabela 14, sao apresentados os coeficientes de regressao para a amostra
total e para cada uma das classes, enquanto, na figura 37, apresentamos os
coeficientes padronizados com os erros. O coeficiente de explicagao é ligeiramente

maior na classe dos quase idedlogos (R? = 0,295), alguns coeficientes apresentam
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diferencas com as demais classes e com a amostra total. Pela figura 37 & possivel
observar que o coeficiente padronizado do posicionamento politico € claramente
distinto entre a classe interesse de grupo e as demais, contudo, em todos os
modelos, quanto mais a direita no posicionamento menor a propensao em
concordar com tépicos relacionados a agcoées de apoio e relacionamento no que
diz respeito a politica externa, corroborando a hipotese 4. A variavel religiosidade
mostrou-se significativa apenas para amostra total (b= - 0,028), indicando que quanto
maior a importancia da religido na vida menor a propensao em concordar com agdes
de apoio da politica externa. A variavel idade (b= 0,007) foi significativa apenas para
a classe interesse de grupo. As variaveis masculino (b=0,082) e renda (b=0,041)
foram significativas apenas para os idedlogos. Por outro lado, a instrugao (b=0,102)
foi significativa apenas para os quase idedlogos e a variavel branco foi significativa
para todas as classes, mas, com efeitos distintos entre as classes: (b=-0,184) para a
classe interesse de grupo, (b=0,091) para os idedlogos e (b=0,237) para os quase
idedlogos. Por fim, a variavel casado mostrou-se significativa, apenas, para os quase
idedlogos (b = 0,147).
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Tabela 14 — Influéncia do Posicionamento Politico na Dimensao Politica Externa

Variavel Dependente:
Politica Externa
(Amostra Total) (Interesse de Grupo)  (Ideodlogos) (Quase Ideodlogos)
w.psm 0.166*** -0.183%** -0.116%**
(0.034) (0.043) (0.031)

Posicionamento de ) 1 g 20,062+ 20.105%** -0.086%**
Drretta

(0.007) (0.017) (0.010) (0.011)
Religiosidade -0.028** -0.021 0.016 -0.012

(0.013) (0.031) (0.014) (0.028)
Idade 0.0003 0.007** 0.001 0.002

(0.002) (0.003) (0.002) (0.003)
Masculino -0.038 -0.099 0.082%* 0.066

(0.037) (0.082) (0.041) (0.067)
Heterossexual 0.022 0.277 0.044 -0.078

(0.060) (0.251) (0.058) (0.134)
Renda 0.032%** -0.035 0.041%** -0.032

(0.015) (0.031) (0.015) (0.030)
Instrucao 0.028 -0.043 -0.012 0.102%**

(0.020) (0.043) (0.022) (0.039)
Branco 0.030 -0.184** 0.091** 0.237%#*

(0.040) (0.086) (0.044) (0.072)
Casado 0.008 0.106 0.057 0.147**

(0.040) (0.083) (0.046) (0.070)
Constant 4.349%H* 3.818%** 4.455%** 4.061%**

(0.133) (0.389) (0.151) (0.266)
Observations 1,396 360 632 312
R? 0.259 0.152 0.278 0.295
Adjusted R 0.254 0.128 0.266 0.271

Residual Std. Error  0.677 (df=1386)  0.722 (df=349) 0.498 (df=621)  0.570 (df=301)

53.771%** 6.264*** 23.854%** 12.568%**
(df=9; 1386) (df=10; 349) (df=10; 621) (df=10; 301)
Note: *p**p***p<0.01; Chow test of structural change (p< 0,05).
Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais a
direita. Variavel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

F Statistic

A figura 37, representa como o efeito das variaveis se altera entre os sistemas
de crengas politicas. Os pontos representam os coeficientes padronizados de cada
variavel, e as linhas referem-se ao intervalo de confianga. Os pontos e linhas azuis
referem-se aos efeitos na amostra total. Os pontos e linhas laranja representam a
classe interesse de grupo, os de cor verde referem-se aos idedlogos e, por fim, os

pontos e linhas, na cor rosa, representam os efeitos na classe quase idedlogos.
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Figura 37 — Coeficientes padronizados e Erro padrao dos modelos da hipotese 4.
Nota: Variavel dependente: Politica Externa.

Portanto, podemos afirmar que os sistemas de crengas politicas, no que diz
respeito ao posicionamento politico, respondem da mesma forma a atitude acerca da
dimensao politica externa, quanto mais a direita menor a concordancia com agdes de
apoio, suporte e relacionamentos humanitarios com outros blocos ou paises. Contudo,
os efeitos sdo levemente distintos (ver figura 37) e as variaveis de controle que
explicam tal concordancia variam entre os sistemas de crengas politicas (ver tabela
14). Tal fato é corroborado pelos testes de mudanca estrutural de Chow, os quais
apontam que os trés modelos relacionados as classes s&o, estruturalmente,
diferentes, com uma significancia (p<0,001) entre as classes interesse de grupo e as
demais; e, estruturalmente, diferentes entre as classes idedlogos e quase idedlogos

com uma significancia (p<0,05).

5.7 EFEITO MODERADOR DOS SISTEMAS DE CRENCAS POLITICAS

Na hipdétese 5, avaliamos o efeito moderador das classes em relagdo a
influéncia do posicionamento politico sobre cada uma das dimensdes politicas da
cultura politica. Compilamos os resultados do modelo de cada dimenséo politica, na
tabela 15, para facilitar a interpretagdo e analise dos resultados dos modelos,
enquanto, na figura 38, apresentamos os coeficientes padronizados com os erros.
Além das variaveis de controle ja apresentadas, na se¢ao anterior, cada modelo tem
2 contrastes para testar a moderagao das classes. A categoria de referéncia para os
contrastes é a classe interesse de grupo.
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Tabela 15 — Efeito Moderador das Classes

Variavel Dependente:
Gastos do Direitos Sociais Mudangas Sociais Politica Externa
Governo
(Modelo 1) (Modelo 2) (Modelo 3) (Modelo 4)
w.psm 0.010 0.041°"" 0.031°"" 0.030"""
(0.008) (0.008) (0.009) (0.010)
Quase Idedlogos! 0.505"" 0.662""" 0.413"" 0.404"""
(0.092) (0.086) (0.093) (0.116)
Ideologos! 0379 0.955"" 0.939""" 0.643""
(0.088) (0.082) (0.089) (0.111)
Posicionamento de Direita -0.104™" -0.109"" -0.091"" -0.053""
(0.011) (0.010) (0.011) (0.014)
Religiosidade -0.013 -0.006 -0.093"*" -0.010
(0.010) (0.009) (0.010) (0.013)
Idade 0.002 0.00000 0.001 0.002
(0.001) (0.001) (0.001) (0.002)
Masculino -0.145"" -0.140"" -0.156"" 0.033
(0.028) (0.026) (0.028) (0.034)
Heterossexual -0.203""" _0.071" _0.223"" 0.007
(0.045) (0.041) (0.045) (0.055)
Renda -0.030"" -0.022" 0.016 0.021
(0.011) (0.010) (0.011) (0.013)
Instrucao 0.002 0.010 0.046"" -0.001
(0.015) (0.014) (0.015) (0.018)
Branco 0.043 -0.007 0117 0.047
(0.029) (0.027) (0.030) (0.036)
Casado -0.034 -0.016 -0.1717" 0.070"
(0.030) (0.027) (0.030) (0.037)
Quase Idedlogos x o 4 ook wox
Posicionamento de Direita! 0.028 0.030 -0.045 -0.034
(0.014) (0.013) (0.014) (0.017)
Idedlogos x - - - —
Posicionamento de Direitat  -0-072 -0.045 -0.027 -0.071
(0.014) (0.013) (0.014) (0.017)
Constant 4556 4289 4033 3.699"""
(0.131) (0.121) (0.132) (0.163)
Observations 1,383 1,382 1,342 1,365
R2 0.507 0.651 0.679 0.254
Adjusted R? 0.502 0.647 0.676 0.246
Residual Std. Error 0.499 (df=1368) 0.457 (df=1367) 0.493 (df=1327) 0.612 (df=1350)
100.321°"" 181.909"" 200.455 32.826

F Statistic
(df=14;1368)  (df=14;1367)  (df=14;1327)  (df=14;1350)

Note: *p**p***p<(0.01; *.Categoria de referéncia: classe 1 - Interesse de Grupo.
Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais a direita.
Variavel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.
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No modelo 1, as classes moderam significativamente o efeito do
posicionamento politico na dimensdo gastos do governo, com coeficiente de
explicagéo de 50,7% (R? = 0,507). As classes quase idedlogos (b= 0,505) e idedlogos
(b= 0,379) apontam maior propensdo para uma presenga maior do Estado com
aumento dos gastos. O posicionamento politico (b= - 0,104) aponta que, quanto mais
a esquerda, maior a propensdo em concordar com aumento dos gastos do governo,
foram significativas, também, as variaveis masculino (b= - 0,145), heterossexual (b =
- 0,203) e renda (b = - 0,030). Comparada com a categoria de referéncia interesse
de grupo, para a classe quase idedlogos quanto mais a direita no
posicionamento maior a concordancia com aumento dos gastos do governo (b
= 0,028), enquanto, para a classe idedlogos quanto mais a direita no
posicionamento significa reduzir os gastos (b = - 0,072), corroborando a
hipotese 5.1.

No modelo 2, as classes moderam significativamente o efeito do
posicionamento politico na dimensao direitos sociais, com coeficiente de explicacéo
de 65,1% (R?*= 0,651). As classes quase idedlogos (b= 0,662) e idedlogos (b= 0,955)
apontam maior propensido para a manutencao e ampliagdo dos direitos sociais. O
posicionamento politico (b= - 0,109) aponta que, quanto mais a esquerda, maior a
propensado em concordar com a manutengao dos direitos sociais, foram significativas,
também, as variaveis masculino (b= - 0,140), heterossexual (b =- 0,071) e renda (b =
- 0,022). Comparada com a categoria de referéncia interesse de grupo, para a
classe quase idedlogos quanto mais a direita no posicionamento maior a
concordancia com os direitos sociais (b = 0,030), enquanto, para a classe
idedlogos quanto mais a direita no posicionamento significa dicordar de uma
ampliagao e manutengido do direitos sociais (b = - 0,045), corroborando a
hipétese 5.2.

No modelo 3, as classes moderam significativamente o efeito do
posicionamento politico na dimensdo mudangas sociais, com coeficiente de
explicagao de 67,9% (R? = 0,679). As classes quase idedlogos (b= 0,413) e idedlogos
(b= 0,939) apontam maior propensao para as mudangas sociais e nos costumes. O
posicionamento politico (b= - 0,091) aponta que, quanto mais a esquerda, maior a
propensado em concordar com as mudangas sociais. Foram significativas, também, as
variaveis masculino (b= - 0,156), heterossexual (b = - 0,223), instru¢do (b = 0,046),

branco (b =0,117) e casado (b =-0,171). Comparada com a categoria de referéncia
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interesse de grupo, tanto a classe quase idedlogos (b = - 0,045) como a classe
idedlogos (b = - 0,027) apontam que, quanto mais a direita no posicionamento
maior a discordancia com as mudancgas sociais, corroborando a hipétese 5.3.

No modelo 4, as classes moderam significativamente o efeito do
posicionamento politico na dimensao politica externa, com coeficiente de explicacao
de 25,4% (R?=0,254). As classes quase idedlogos (b= 0,404) e idedlogos (b= 0,643)
apontam maior propensao para agdes de politica externa. O posicionamento politico
(b= - 0,053) aponta que, quanto mais a esquerda, maior a propensao em concordar
com tais agdes, foi significativa, também, a variavel casado (b = 0,070). Comparada
com a categoria de referéncia interesse de grupo, tanto a classe quase
idedlogos (b = - 0,034) como a classe idedlogos (b = - 0,071) apontam que,
quanto mais a direita no posicionamento maior a discordidncia com as
mudangas sociais, corroborando a hipétese 5.4.

Pela figura 38 é possivel observar que o coeficiente padronizado do
posicionamento politico, em todos os modelos, indica que, quanto mais a direita no
posicionamento, menor a propensao em concordar com os topicos relacionados as
dimensbes politicas. Comparada com a classe de referéncia interesse de grupo, a
classe dos quase idedlogos (na figura representada por fator CCA_Ord2) apresenta
um maior coeficiente padronizado para as dimensdes gastos do governo e direitos
sociais; a classe dos idedlogos (na figura representada por fator CCA_Ord3) um
maior coeficiente padronizado em relagdo as dimensdes mudangas sociais e politica
externa, no que diz respeito aos direitos; sociais 0os quase idedlogos apresentam um
maior efeito com uma leve diferenca.

A moderagdo do posicionamento politico pelo pela classe quase idedlogos
comparada com a classe de referéncia, interesse de grupo (fator CCA Ord2 x
Posicionamento de Direita), apresenta um maior efeito para as dimensdes gastos do
governo e direitos sociais, bem como um menor efeito para as dimensées mudancgas
sociais e politica externa. Por outro lado, a moderacao do posicionamento politico pela
classe idedlogos comparada com a classe de referéncia, interesse de grupo
(fator_CCA_Ord3 x Posicionamento de Direita), apresenta um menor efeito para todas
as dimensdes de analise.

Fica claro, a relacdo entre religiosidade e a dimensido mudangas sociais e
costumes, quanto maior a religiosidade, menor a propensao em concordar com

mudancas no tradicionalismo dos costumes. Pela tabela 15, anterior, notamos que a
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religiosidade foi significativa, apenas, para esta dimensao politica, o que reforga esta
relagdo. Quanto ao género, ha maior propensdo ao feminino, em concordar com as
dimensdes politicas, com excecao da politica externa. O mesmo ocorre com a variavel
heterossexual com destaque para a dimensdo mudangas sociais, a qual aponta um
efeito maior dos que nao séo heterossexuais a concordarem com mudancas sociais.

Ainda em relagdo as mudangas sociais destacam-se as variaveis branco e casado.

w.psm by

‘factor(CCA_Ord)'2 Ve -

“factor(CCA_Ord)'3 E — O
Posicionamento.de Direira T E
Religiosidade b

Model
Idade

Gastos do Governo
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. =L Direitos Sociais
Heterossexual - =

e r S
| Mudancas Sociais
Renda A . ' ;
2 < Politica Externa
Instrucao PAY
Branco T
Casado atal :-”-
‘factor(CCA_Ord) 2:Posicionamento.de.Direira =Pe =
‘factor(CCA_Ord) 3:Posicionamento.de Direira =
0.0 0.5
Estimate

Figura 38 — Coeficientes padronizados e Erro padrao dos modelos da hipotese 5.
Nota: Os modelos foram nomeados pela variavel dependente.

A figura 39, ilustra o efeito moderador das classes na relagao posicionamento
politico e gastos do governo. Notamos que o eleitor da classe idedlogos apresenta a
menor pontuacgao, na escala referente aos gastos do governo, indicando que na
verdade é a favor da reducédo do Estado (valor abaixo de 3). Por outro lado, os
eleitores de esquerda dos idedlogos e quase idedlogos apresentam a maior
pontuacao, indicando a concordancia com uma presenga maior do Estado. Também
€ possivel notar que a amplitude entre esquerda e direita para cada classe é
fortemente distinta. Observamos que a classe dos idedlogos € a que apresenta a
maior amplitude e os quase idedlogos a menor amplitude. Fica evidente que o
julgamento de concordar com um maior Estado, ou menor Estado, varia de acordo
com os sistemas de crencgas: o eleitor de direita da classe dos quase idedlogos
apresenta uma pontuagao de concordancia moderada com uma maior presenga do

Estado, ao contrario dos eleitores de direita da classe dos idedlogos que discordam.
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Figura 39 — Moderagao das classes no posicionamento politico e dimenséo gastos do governo.
Nota: No posicionamento politico O representa esquerda e 10 direita.

A figura 40 apresenta o efeito moderador das classes na relagéao
posicionamento politico e direitos sociais. Neste caso, notamos que o eleitor, o qual
apresenta a menor pontuacdo, na escala referente a manutencdo e ampliacdo dos
direitos sociais, pertence a classe interesse de grupo, indicando discordar da
ampliacdo e manutengao dos direitos sociais, mesmo que moderadamente. Por outro
lado, novamente, o eleitor de esquerda da classe idedlogos apresenta a maior
pontuagao, indicando a concordar com a manutengao e ampliagao dos direitos sociais.
Mais uma vez, é possivel observar que a amplitude entre esquerda e direita, para cada
classe é fortemente distinta, notamos que a classe dos idedlogos € a que apresenta a
maior amplitude e os quase idedlogos a menor amplitude. Fica evidente que o
julgamento de concordar e discordar com os direitos sociais variam, de acordo com
os sistemas de crencgas, observemos que o eleitor de direita da classe dos quase
idedlogos apresenta uma pontuagao de concordancia proxima do eleitor de esquerda

da mesma classe.
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Figura 40 — Moderacao das classes no posicionamento politico e dimensao direitos sociais.
Nota: No posicionamento politico O representa esquerda e 10 direita.

A figura 41 ilustra o efeito moderador das classes na relagdo posicionamento
politico e mudancas sociais. Neste caso, notamos que os eleitores de direita da classe
interesse de grupo e quase idedlogos sdo os que apresentam a menor pontuagao, na
escala referente as mudancgas sociais e costumes, indicando discordar de mudancas
sociais e alteragdes nos costumes. Por outro lado, novamente, o eleitor de esquerda
da classe ideodlogos apresenta a maior pontuagao, indicando a concordar com
mudangas sociais e alteragdes nos costumes tradicionais. Dessa vez, a classe que
apresentou a maior amplitude entre esquerda e direita foi a classe dos quase
idedlogos, indicando que esta dimensao é sensivel para esta classe. Fica evidente
que o julgamento de concordar e discordar com mudangas sociais variam, de acordo

com os sistemas de crengas.
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Figura 41 — Moderagao das classes no posicionamento politico e dimensdo mudangas sociais.
Nota: No posicionamento politico O representa esquerda e 10 direita.

A figura 42 ilustra o efeito moderador das classes na relagdo posicionamento
politico e politica externa. Neste caso, notamos que o eleitor de direita da classe
idedlogos é o que apresenta a menor pontuagcdo, na escala referente as acgdes
relacionadas a politica externa, indicando nao concordar, nem discordar de agdes de
apoio e ajuda, bem como o relacionamento com outros paises. Por outro lado,
novamente, o eleitor de esquerda da classe idedlogos apresenta a maior pontuagao,
indicando concordar com tais agdes. Mais uma vez, € possivel notar que amplitude
entre esquerda e direita para cada classe é fortemente distinta. Observamos que a
classe dos idedlogos é a que apresenta a maior amplitude e a classe interesse de
grupo a menor amplitude. Fica evidente que o julgamento de concordar e discordar

com acgoes de politica externa variam, de acordo com os sistemas de crencgas.
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Figura 42 — Moderagao das classes no posicionamento politico e dimenséao politica externa.
Nota: No posicionamento politico O representa esquerda e 10 direita.

Dessa forma, podemos afirmar que os sistemas de crencgas politicas do eleitor
moderam o efeito do posicionamento politico nas dimensdes politicas da cultura

politica.

5.8 EFEITO MEDIADOR DOS SISTEMAS DE CRENCAS POLITICAS

Na hipétese 6, avaliamos o efeito mediador das classes em relacao a influéncia
do posicionamento politico sobre cada uma das dimensdes politicas analisadas no
estudo. Para testar o efeito mediador das classes, testamos a mediacéao, utilizando as
classes como mediadoras de forma pareadas. Logo, para cada hipétese,
apresentaremos 3 modelos de analise, nos quais a variavel mediadora € uma dummy
entre duas classes, além das variaveis de controle ja apresentadas. A categoria de
referéncia para os modelos 1 e 2 é a classe 1 — Interesse de Grupo; e para o modelo
3 é a classe 3 — Quase Idedlogos. Cada andlise é seguida por uma tabela com os
coeficientes e respectivas significancia, efeitos indireto e total, bem como os indices
de ajuste do modelo de mediagado completo. Todos os modelos apresentaram indices
de ajustes dentro dos valores recomendados por Hair et al. (2018). Em seguida,
apresentamos uma figura que ilustra os modelos de mediacdo de analise com os

respectivos coeficientes padronizados e respectivas significancias.

5.8.1 DIMENSAO GASTOS DO GOVERNO

Na tabela 16, apresentamos os coeficientes de regressao para cada modelo de

mediacdo, enquanto, na figura 43 ilustramos as relagbes da mediagdo com os
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coeficientes padronizados, suas respectivas significancias e os efeitos: direto, indireto
e total.

No modelo 1, a variavel mediadora (ldedlogos), dummy, entre as classes
interesse de grupo e idedlogos aponta uma leve propensao da classe 1, em relagéo a
classe 2, em concordar com aumento dos gastos do governo (b = - 0,04). O modelo,
também, aponta que eleitores mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b =-0,16),
do género feminino (Masculino: b = -0,21), assim como 0s nao heterossexuais
(Heterossexual: b = -0,21) e ndo casados (Casado: b = -0,09), sdo mais propensos a
concordar com aumento dos gastos do governo.

No modelo 2, a variavel mediadora (Quase ldedlogos), dummy, entre as
classes interesse de grupo e quase idedlogos aponta maior propensao da classe 3,
em relagao a classe 1, em concordar com aumento dos gastos do governo (b = 0,39).
Também, aponta que eleitores mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = -
0,06), os ndo heterossexuais (Heterossexual: b = -0,20) e brancos (Branco: b = 0,10),
sao mais propensos a concordar com aumento dos gastos do governo.

No modelo 3, a variavel mediadora (Idedlogos), dummy, entre as classes quase
idedlogos e idedlogos aponta maior propenséao da classe 3, em relagao a classe 2, em
concordar com aumento dos gastos do governo (b = - 0,39). Além disso, aponta que
eleitores mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,12), que a instrugao (b
= 0,05), os menos religiosos (b = - 0,05), do género feminino (Masculino: b = -0,19),
assim como, os nao heterossexuais (Heterossexual: b = -0,29) e ndo casados
(Casado: b = -0,09), sdo mais propensos a concordar com aumento dos gastos do
governo.

Os efeitos indiretos de cada modelo foram significativos, indicando uma
mediagao parcial das classes e que elas medeiam a relagdo entre posicionamento

politico e gastos do governo de forma distinta, apresentaremos a seguir.
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Tabela 16 — Efeito Mediador das Classes no Posicionamento Politico e Gastos do Governo

Variavel Dependente: Gastos do Governo

(Modelo 1) (Modelo 2) (Modelo 3)
Mediadora Ideblogos! Quase Idedlogos! Ide6logos?
Posicionamento de direita ~ -0.28(0.02)** -0.18(0.02)** -0.04(0.02)*
w.psm -0.14(0.04)** 0.01(0.02) -0.48(0.04)**
Renda 0.09(0.04)* -0.10(0.04)* 0.19(0.04)**
Idade -0.02(0.01)** -0.00(0.00) -0.02(0.00)**
Instrucao 0.20(0.05)** -0.05(0.06) 0.18(0.05)**
Religiosidade -0.18(0.04)** 0.06(0.04) -0.21(0.04)**
Masculino -0.33(0.10)** -0.27(0.10)** -0.10(0.10)
Heterossexual -0.29(0.18) 0.06(0.19) -0.19(0.17)
Casado -0.05(0.11) 0.14(0.10) -0.13(0.11)
Branco -0.11(0.11) -0.27(0.11)* 0.09(0.10)
Politica Externa
Mediadora -0.04(0.02)* 0.39(0.02)** -0.39(0.02)**
Posicionamento de direita ~ -0.16(0.01)** -0.06(0.01)** -0.12(0.01)**
w.psm 0.01(0.01) 0.02(0.01) -0.26(0.02)**
Renda -0.02(0.01) -0.00(0.02) 0.02(0.02)
Idade -0.00(0.00) 0.00(0.00) -0.00(0.00)
Instrucao 0.00(0.02) 0.00(0.02) 0.05(0.02)*
Religiosidade -0.01(0.01) -0.02(0.02) -0.05(0.01)**
Masculino -0.21(0.04)** -0.07(0.04) -0.19(0.04)**
Heterossexual -0.21(0.06)** -0.20(0.06)** -0.29(0.07)**
Casado -0.09(0.04)* 0.01(0.04) -0.09(0.04)*
Branco 0.00(0.04) 0.10(0.04)* 0.04(0.04)
Constante 4.90(0.13)** 5.08(0.18)** 4.99(0.14)**
Efeitos
Indireto 0.012(0.006)* -0.068(0.008)** 0.016(0.007)*
Total -0.147(0.006)** -0.130(0.008)** -0.108(0.007)**

Nota:*p**p***p<0.001. Os indices de ajustes y*/d.f., CFI, TLI, IFI, RMSEA, SRMR
!Categoria de referéncia: classe 1 - Interesse de Grupo para os modelos 1 € 2;
?Categoria de referéncia: classe 3 - Quase Idedlogos para o modelo 3.

Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais
a direita. Varidvel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

A figura 43, ilustra o efeito mediador das classes na relagao posicionamento
politico e gastos do governo, os coeficientes apresentados sao os padronizados. No
modelo 1, o efeito indireto (b = 0,047) indicou uma mediagao parcial das classes na
relagcao posicionamento politico e a dimensao gastos do governo. As classes medeiam
a relacéo, aumentando o efeito do posicionamento politico, notemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,592, na
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presenga das classes aumenta o valor do coeficiente (efeito direto: b = - 0,639).
Devemos analisar o valor em mdédulo, pois o sinal indica o posicionamento politico:
negativo referente a esquerda e positivo referente a direita. Por outro lado, no modelo
2, o efeito indireto (b = - 0,283) indica que as classes medeiam a relagéo, reduzindo
fortemente o efeito do posicionamento politico. O observemos que o efeito do
posicionamento politico, sem a presenca das classes, tem efeito total: b = - 0,543;
na presenca das classes, reduz o valor do coeficiente (efeito direto: b = - 0,260). Por
fim, no modelo 3, o efeito indireto (b = 0,065) aponta que as classes medeiam a
relacdo, aumentando o efeito do posicionamento politico. Notemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,436, na
presenca das classes o valor do coeficiente aumenta (efeito direto) (b = - 0,501),

corroborando a hipétese 6.1.
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Modelo 1 Interesse de Grupo |

Idedlogos

_ ,545***

Efeito indireto = ,047*

N

Posicionamento

politico Governo
Efeito Total = - ,592***

Efeito direto = - ,639*** 5| Gastos do

Modelo 2 Interesse de Grupo |
uase Ideologos
_,450*** Q g ,629***
Efeito indireto = - ,283***
Posicionamento Efeito direto = -,260™** > Gastos do
politico Governo
Efeito Total = - ,543*%**
Modelo 3 Quase Ideologos |
Idedlogos
- 3085* - _ ,773***
Efeito indireto = ,065*
Posicionamento Efeito direto = -,501*** Gastos do

politico Governo
Efeito Total = - ,436%**

Figura 43 — Mediacao das classes no posicionamento politico e dimensao gastos do governo.
Nota: Categoria de referéncia: classe 1 — Interesse de grupo nos modelos 1 e 2 e classe 3 — Quase
Idedlogos no modelo 3.

Dessa forma, notamos que as classes medeiam de forma distinta a relagao
entre posicionamento politico e a dimenséo gastos do governo. Nos modelos 1 e 3,
as classes conduzem a um aumento do posicionamento politico; no modelo 2, as
classes retiram parte do efeito do posicionamento politico. Nos modelos 1 e 3, ha em
comum a classe dos idedlogos, o0 que nos remete a concluir que para a dimensao
gastos do governo, quanto menos consistente o sistema de crengas politicas (classes
1 e 3), modelo 2, maior a propensado dos individuos utilizarem o sistema como

mecanismo de decisao para julgamentos e decisdes politicas.
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5.8.2 DIMENSAO DIREITOS SOCIAIS

Na tabela 17, apresentamos os coeficientes de regressao para cada modelo de
mediagao das classes na relagdo posicionamento politico e a dimensao direitos
sociais, enquanto, na figura 44 ilustramos as relagdes da mediagdo com os
coeficientes padronizados, suas respectivas significancias e os efeitos: direto, indireto
e total.

No modelo 1, a variavel mediadora (ldedlogos), dummy, entre as classes
interesse de grupo e idedlogos aponta uma maior propensao da classe 2, em relagao
a classe 1, em concordar com a manutengédo e ampliagdo dos direitos sociais (b =
0,34). O modelo, também, aponta que eleitores mais a esquerda (Posicionamento de
Direita: b = - 0,09), do género feminino (Masculino: b = -0,10) sdo mais propensos a
concordar com a manutencao e ampliacdo dos direitos sociais, assim como, uma
menor renda (b = - 0,04) e menor nivel de instrugdo (b = - 0,04) também estao
relacionados.

No modelo 2, a variavel mediadora (Quase ldedlogos), dummy, entre as
classes interesse de grupo e quase idedlogos aponta uma maior propensao da classe
3, em relagao a classe 1, em concordar com a manutencao e ampliagao dos direitos
sociais (b = 0,49) e que eleitores mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = -
0,05), também, sao mais propensos a concordar.

No modelo 3, a variavel mediadora (Idedlogos), dummy, entre as classes quase
idedlogos e idedlogos aponta uma leve propenséao da classe 3, em relagido a classe
2, em concordar com a manutencao e ampliacao dos direitos sociais (b =- 0,10). Além
disso, aponta que eleitores mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,10),
do género feminino (Masculino: b = -0,13), assim como, os ndo heterossexuais
(Heterossexual: b =-0,11) sdo mais propensos a concordar com os direitos sociais.

Os efeitos indiretos de cada modelo foram significativos, indicando uma
mediagao parcial das classes e que elas medeiam a relagdo entre posicionamento

politico e direitos sociais de forma distinta, apresentaremos a seguir.
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Tabela 17 — Efeito Mediador das Classes no Posicionamento Politico e Direitos Sociais

Variavel Dependente: Direitos Sociais

(Modelo 1) (Modelo 2) (Modelo 3)
Mediadora Idedlogos! Quase Idedlogos’ Idedlogos?
Posicionamento de direita ~ -0.30(0.02)** -0.18(0.02)** -0.04(0.02)*
w.psm -0.17(0.04)** -0.00(0.02) -0.49(0.04)**
Renda 0.08(0.04)* -0.11(0.04)** 0.19(0.04)**
Idade -0.02(0.00)** 0.00(0.00) -0.02(0.00)**
Instrucao 0.21(0.06)** -0.03(0.06) 0.16(0.05)**
Religiosidade -0.17(0.04)** 0.05(0.04) -0.21(0.04)**
Masculino -0.34(0.10)** -0.27(0.10)** -0.09(0.10)
Heterossexual -0.33(0.18) 0.01(0.20) -0.27(0.16)
Casado -0.04(0.11) 0.13(0.11) -0.09(0.10)
Branco -0.10(0.11) -0.26(0.11)* 0.08(0.10)
Politica Externa
Mediadora 0.34(0.02)** 0.49(0.02)** -0.10(0.02)**
Posicionamento de direita ~ -0.09(0.01)** -0.05(0.01)** -0.10(0.01)**
w.psm 0.09(0.01)** 0.06(0.01)** -0.19(0.01)**
Renda -0.04(0.01)** -0.01(0.02) 0.01(0.01)
Idade 0.00(0.00) -0.00(0.00) -0.00(0.00)**
Instrucao -0.04(0.02)* 0.03(0.02) 0.02(0.02)
Religiosidade 0.02(0.01) -0.02(0.02) -0.01(0.01)
Masculino -0.10(0.04)** -0.06(0.04) -0.13(0.03)**
Heterossexual -0.01(0.06) -0.05(0.08) -0.11(0.05)*
Casado -0.01(0.04) -0.02(0.05) -0.04(0.03)
Branco 0.01(0.04) 0.04(0.04) -0.01(0.03)
Constante 5.43(0.14)** 4.95(0.20)** 5.39(0.11)**
Efeitos
Indireto -0.102(0.008)** -0.089(0.010)** 0.004(0.002)*
Total -0.192(0.007)** -0.136(0.008)** -0.101(0.01)**

Nota:*p**p***p<(0.001. Os indices de ajustes y*/d.f.,, CFI, TLI, IFI, RMSEA, SRMR

'Categoria de referéncia: classe 1 - Interesse de Grupo para os modelos 1 e 2;
2Categoria de referéncia: classe 3 - Quase Idedlogos para o modelo 3.

Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais
a direita. Varidvel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

A figura 44, ilustra o efeito mediador das classes na relagado posicionamento
politico e direitos sociais, os coeficientes apresentados sdao os padronizados. No
modelo 1, o efeito indireto (b = - 0,354) indicou uma mediagao parcial das classes
na relag&o posicionamento politico e a dimensé&o direitos sociais. As classes medeiam
a relagao, reduzindo fortemente o efeito do posicionamento politico, notemos que o

efeito do posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = -
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0,669, na presenca das classes reduz o valor do coeficiente (efeito direto: b = -
0,315). Devemos analisar o valor em modulo, pois o sinal indica o posicionamento
politico: negativo referente a esquerda e positivo referente a direita. Da mesma forma,
no modelo 2, o efeito indireto (b = - 0,340) indica que as classes medeiam a relagéo,
reduzindo fortemente o efeito do posicionamento politico. Observemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,523, na
presencga das classes, reduz o valor do coeficiente (efeito direto: b = - 0,183). Por
fim, no modelo 3, o efeito indireto (b = 0,020) aponta que as classes medeiam a
relacdo, aumentando o efeito do posicionamento politico, notemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,488, na
presencga das classes o valor do coeficiente aumenta (efeito direto) (b = - 0,508),

corroborando a hipétese 6.2.
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Modelo 1 Interesse de Grupo |
Idedlogos
- ,560*** - ,633***
Efeito indireto = - ,354***
Posicionamento Efeito direto = - ,315*** N Direitos
politico Sociais
Efeito Total = - ,669***
Modelo 2 Interesse de Grupo |
uase Idedlogos
—,460*** Q g ,740***
Efeito indireto = - ,340***
Posicionamento Efeito direto = -,183*** > Direitos
politico Sociais
Efeito Total = - ,523*%**
Modelo 3 Quase Ideologos |
Idedlogos
- 3088* - _ ,229***
Efeito indireto = ,020*
Posicionamento Efeito direto = -,508*** > Direitos
politico Sociais

Efeito Total = - ,488***

Figura 44 — Mediagao das classes no posicionamento politico e dimensao direitos sociais.
Nota: Categoria de referéncia: classe 1 — Interesse de grupo nos modelos 1 e 2 e classe 3 — Quase
Idedlogos no modelo 3.

Dessa maneira, observamos que as classes medeiam de forma distinta a
relacao entre posicionamento politico e a dimensao direitos sociais. Nos modelos 1 e
2, as classes reduzem o efeito do posicionamento politico, com destaque para o
modelo 2, que apresenta a maior reducdo. No modelo 3, as classes aumentam
levemente o efeito do posicionamento politico. Nos modelos 1 e 2, ha em comum a
classe interesse de grupo. O que nos remete a concluir que, para a dimenséo direitos
sociais, ha um indicativo de que os eleitores da classe 1 tendem a utilizar o sistema
de crengas politicas como mecanismo de decisdo para julgamentos e decisdes

politicas.
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5.8.3 DIMENSAO MUDANGCAS SOCIAIS

Na tabela 18, apresentamos os coeficientes de regresséo para cada modelo de
mediagao das classes na relagao posicionamento politico e a dimensao mudancas
sociais, enquanto, na figura 45 ilustramos as relagdes da mediagdo com os
coeficientes padronizados, suas respectivas significancias e os efeitos: direto, indireto
e total.

No modelo 1, a variavel mediadora (ldedlogos), dummy, entre as classes
interesse de grupo e idedlogos aponta maior propensao da classe 2, em relagdo a
classe 1, em concordar com mudangas sociais (b = 0,37) e que eleitores mais a
esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,07), menos religiosos (b = - 0,06),
eleitoras do género feminino (Masculino: b = -0,12), assim como, os ndo casados
(Casado: b = -0,18) e brancos (Branco: b = 0,14) sdo mais propensos a concordar
com as mudancas sociais.

No modelo 2 a varidvel mediadora (Quase Idedlogos), dummy entre as classes
interesse de grupo e quase idedlogos aponta uma leve propensao da classe 3 em
relacdo a classe 1 em concordar com mudangas sociais (b = 0,06) e que eleitores
mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,11), com mais instru¢do (b =
0,05), menos religiosos (b = - 0,13), eleitoras do género feminino (Masculino: b = -
0,16), assim como, os nao heterossexuais (b = -0,25), os ndo casados (Casado: b = -
0,12) e brancos (Branco: b = 0,14), também, sdo mais propensos a concordar.

No modelo 3, a variavel mediadora (Idedlogos), dummy, entre as classes quase
idedlogos e idedlogos aponta maior propenséo da classe 2, em relagao a classe 3, em
concordar com mudancas sociais (b = 0,27) e que eleitores mais a esquerda
(Posicionamento de Direita: b = - 0,11), com mais instrucdo (b = 0,04), menos
religiosos (b =-0,05), eleitoras do género feminino (Masculino: b =-0,13), assim como,
os nao heterossexuais (b = -0,18), os nao casados (Casado: b = -0,18) e brancos
(Branco: b = 0,08), também, sdo mais propensos a concordar.

Os efeitos indiretos de cada modelo foram significativos, indicando uma
mediagao parcial das classes e que elas medeiam a relagdo entre posicionamento

politico e mudancas sociais de forma distinta, apresentaremos a seguir.
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Tabela 18 — Efeito Mediador das Classes no Posicionamento Politico e Mudangas Sociais

Variavel Dependente: Mudancgas Sociais

(Modelo 1) (Modelo 2) (Modelo 3)
Mediadora Ideblogos! Quase Idedlogos! Idedlogos?
Posicionamento de direita ~ -0.28(0.02)** -0.18(0.02)** -0.04(0.02)*
w.psm -0.15(0.04)** 0.01(0.02) -0.47(0.04)**
Renda 0.08(0.04)* -0.10(0.04)* 0.19(0.04)**
Idade -0.02(0.01)** -0.00(0.00) -0.02(0.00)**
Instrucao 0.21(0.06)** -0.05(0.06) 0.17(0.05)**
Religiosidade -0.18(0.04)** 0.06(0.04) -0.21(0.03)**
Masculino -0.33(0.10)** -0.27(0.10)** -0.09(0.10)
Heterossexual -0.37(0.19)* 0.05(0.19) -0.21(0.16)
Casado -0.05(0.11) 0.14(0.10) -0.09(0.10)
Branco -0.07(0.11) -0.27(0.11)* 0.09(0.10)
Politica Externa
Mediadora 0.37(0.02)** 0.06(0.03)* 0.27(0.02)**
Posicionamento de direita ~ -0.07(0.01)** -0.11(0.01)** -0.11(0.01)**
w.psm 0.05(0.01)** 0.04(0.01)** -0.07(0.02)**
Renda 0.01(0.01) 0.01(0.02) 0.01(0.01)
Idade 0.00(0.00) 0.00(0.00) 0.00(0.00)
Instrucao 0.00(0.02) 0.05(0.03)* 0.04(0.02)*
Religiosidade -0.06(0.01)** -0.13(0.02)** -0.05(0.02)**
Masculino -0.12(0.04)** -0.16(0.05)** -0.13(0.04)**
Heterossexual -0.11(0.07) -0.25(0.08)** -0.18(0.06)**
Casado -0.18(0.04)** -0.12(0.05)* -0.18(0.04)**
Branco 0.14(0.04)** 0.14(0.05)** 0.08(0.04)*
Constante 5.18(0.14)** 4.31(0.19)** 4.98(0.15)**
Efeitos
Indireto -0.105(0.009)** -0.011(0.005)* -0.009(0.05)*
Total -0.177(0.007)** -0.116(0.008)** -0.120(0.007)**

Nota#p**p***p<0.001. Os indices de ajustes ¥*/d.f, CFL, TLI, IFI, RMSEA, SRMR

!Categoria de referéncia: classe 1 - Interesse de Grupo para os modelos 1 e 2;

?Categoria de referéncia: classe 3 - Quase Idedlogos para o modelo 3.
Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais
a direita. Varidvel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

A figura 45, representa o efeito mediador das classes na relagao
posicionamento politico e mudangas sociais, os coeficientes apresentados sdo os
padronizados. No modelo 1, o efeito indireto (b = - 0,338) indica uma mediagao
parcial das classes na relacdo posicionamento politico e a dimensdo mudancas
sociais, as classes medeiam a relagdo, reduzindo fortemente o efeito do

posicionamento politico, notemos que o efeito do posicionamento politico sem a
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presenca das classes tem efeito total: b = - 0,567, na presenca das classes, reduz o
valor do coeficiente (efeito direto: b = - 0,230). Devemos analisar o valor em maodulo,
pois o sinal indica o posicionamento politico: negativo referente a esquerda e positivo
referente a direita. No modelo 2, o efeito indireto (b = - 0,043) indica que as classes
medeiam a relacdo reduzindo levemente o efeito do posicionamento politico.
Observemos que o efeito do posicionamento politico sem a presenca das classes tem
efeito total: b = - 0,444, na presenca das classes, reduz o valor do coeficiente (efeito
direto: b = - 0,401). Por fim, no modelo 3, o efeito indireto (b = - 0,031) aponta que
as classes medeiam a relagédo, reduzindo levemente o efeito do posicionamento
politico, notemos que o efeito do posicionamento politico sem a presenca das classes
tem efeito total: b = - 0,395, na presenca das classes, o valor do coeficiente reduz

(efeito direto) (b = - 0,368), corroborando a hipétese 6.3.
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Modelo 1 Interesse de Grupo |
Idedlogos
-,546%** - ,619%**
Efeito indireto = - ,338***
Posicionamento Efeito direto = -,230™** N Mudancas
politico Sociais
Efeito Total = - ,567***
Modelo 2 Interesse de Grupo |
uase Idedlogos
_,455*** Q g ,095*
Efeito indireto = - ,043*
Posicionamento Efeito direto = - ,401"** > Mudancas
politico Sociais
Efeito Total = - ,444***
Modelo 3 Quase Ideologos |
Idedlogos
-,073* - A24%%*
Efeito indireto = -,031%*
Posicionamento Efeito direto = - ,363*** > Mudancas
politico Sociais

Efeito Total = - ,395%**

Figura 45 — Mediagao das classes no posicionamento politico e dimensao mudangas sociais.
Nota: Categoria de referéncia: classe 1 — Interesse de grupo nos modelos 1 e 2 e classe 3 — Quase
Idedlogos no modelo 3.

Portanto, notamos que as classes medeiam de forma distinta a relagdo entre
posicionamento politico e a dimensao mudancgas sociais. Para a dimensido mudancgas
sociais, em nenhum modelo ocorreu um efeito indireto que aumentasse o efeito do
posicionamento politico como nas dimensdes: gastos do governo e direitos sociais.
Nos modelos 2 e 3, as classes reduzem levemente o efeito do posicionamento politico;

no modelo 1, as classes retiram com mais forga o efeito do posicionamento politico.

5.8.4 DIMENSAO POLITICA EXTERNA

Na tabela 19, apresentamos os coeficientes de regressao, para cada modelo
de mediacdo das classes na relagdao posicionamento politico e a dimensao politica
externa, enquanto, na figura 46 ilustramos as relagdes da mediagcdo com os
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coeficientes padronizados, suas respectivas significancias e os efeitos: direto, indireto
e total.

No modelo 1, a variavel mediadora (ldedlogos), dummy, entre as classes
interesse de grupo e idebdlogos aponta uma propensao maior da classe 2, em relagéo
a classe 1, em concordar com politica externa (b = 0,15) e que eleitores mais a
esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,08), também, sdo mais propensos a
concordar.

No modelo 2, a variavel mediadora (Quase ldedlogos), dummy, entre as
classes interesse de grupo e quase idedlogos aponta maior propensao da classe 3,
em relagéo a classe 1, em concordar com politica externa (b = 0,15) e que eleitores
mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,06) e menos religiosos (b = -
0,06), também, sdo mais propensos a concordar.

No modelo 3, a variavel mediadora (Idedlogos), dummy, entre as classes quase
idedlogos e idedlogos aponta maior propenséao da classe 3, em relagao a classe 2, em
concordar com agdes de politica externa (b = - 0,08). Além disso, aponta que eleitores
mais a esquerda (Posicionamento de Direita: b = - 0,11), do género masculino
(Masculino: b = 0,09), brancos (Branco: b = 0,10) sdo mais propensos a concordar
com politica externa, assim como, a renda (b = 0,04) e a instrugéo (b = 0,04) afetam
positivamente.

Os efeitos indiretos de cada modelo foram significativos, indicando uma
mediagao parcial das classes e que elas medeiam a relagdo entre posicionamento

politico e politica externa de forma distinta, apresentaremos a seguir.
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Tabela 19 — Efeito Mediador das Classes no Posicionamento Politico e Politica Externa

Variavel Dependente: Politica Externa

(Modelo 1) (Modelo 2) (Modelo 3)
Mediadora Ideblogos! Quase Idedlogos! Idedlogos?
Posicionamento de direita ~ -0.29(0.02)** -0.18(0.02)** -0.04(0.02)*
w.psm -0.16(0.04)** 0.01(0.02) -0.49(0.04)**
Renda 0.08(0.04)* -0.10(0.04)* 0.18(0.04)**
Idade -0.02(0.00)** -0.00(0.00) -0.02(0.00)**
Instrucao 0.22(0.06)** -0.05(0.06) 0.19(0.05)**
Religiosidade -0.17(0.04)** 0.05(0.04) -0.20(0.04)**
Masculino -0.30(0.10)** -0.27(0.10)** -0.07(0.10)
Heterossexual -0.33(0.18) 0.08(0.19) -0.23(0.17)
Casado -0.04(0.11) 0.13(0.10) -0.07(0.11)
Branco -0.12(0.11) -0.27(0.11)** 0.11(0.10)
Politica Externa
Mediadora 0.15(0.03)** 0.15(0.04)** -0.08(0.03)**
Posicionamento de direita ~ -0.08(0.01)** -0.06(0.01)** -0.11(0.01)**
w.psm 0.05(0.02)** 0.03(0.02) -0.18(0.02)**
Renda 0.00(0.02) 0.00(0.03) 0.04(0.02)*
Idade 0.00(0.00) 0.00(0.00) -0.00(0.00)
Instrucao -0.02(0.02) 0.03(0.03) 0.04(0.02)*
Religiosidade 0.01(0.02) -0.06(0.03)* -0.00(0.01)
Masculino 0.04(0.04) -0.08(0.06) 0.09(0.04)*
Heterossexual 0.08(0.07) -0.02(0.11) 0.04(0.05)
Casado 0.05(0.05) 0.04(0.06) 0.05(0.04)
Branco 0.01(0.05) 0.05(0.06) 0.10(0.04)*
Constante 4.36(0.15)** 4.35(0.26)** 4.18(0.13)**
Efeitos
Indireto -0.044(0.009)** -0.027(0.007)** 0.004(0.002)*
Total -0.126(0.008)** -0.089(0.010)** -0.104(0.007)**

Nota#p**p***p<0.001. Os indices de ajustes ¥*/d.f, CFL, TLI, IFI, RMSEA, SRMR

!Categoria de referéncia: classe 1 - Interesse de Grupo para os modelos 1 e 2;
?Categoria de referéncia: classe 3 - Quase Idedlogos para o modelo 3.

Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona mais
a direita. Varidvel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.

A figura 46,

posicionamento politico e politica externa, os coeficientes apresentados sédo os

representa o efeito mediador das classes na relagcédo
padronizados. No modelo 1, o efeito indireto (b = - 0,170) indica uma mediagao
parcial das classes na relagao posicionamento politico e a dimensao politica externa,
as classes medeiam a relacao, reduzindo o efeito do posicionamento politico, notemos
que o efeito do posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total:
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= - 0,490, na presenca das classes reduz o valor do coeficiente (efeito direto: b = -
0,320). Devemos analisar o valor em modulo, pois o sinal indica o posicionamento
politico: negativo referente a esquerda e positivo referente a direita. Da mesma forma,
no modelo 2, o efeito indireto (b = - 0,96) indica que as classes medeiam a relagao,
reduzindo o efeito do posicionamento politico, observemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,318, na
presenca das classes reduz o valor do coeficiente (efeito direto: b = - 0,222). Por fim,
no modelo 3, o efeito indireto (b = 0,15) aponta que as classes medeiam a relagao,
aumentando levemente o efeito do posicionamento politico, notemos que o efeito do
posicionamento politico sem a presenca das classes tem efeito total: b = - 0,432, na
presenca das classes o valor do coeficiente aumenta (efeito direto) (b = - 0,447),

corroborando a hipétese 6.4.
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Figura 46 — Mediacao das classes no posicionamento politico e dimenséo politica externa.
Nota: Categoria de referéncia: classe 1 — Interesse de grupo nos modelos 1 e 2 e classe 3 — Quase
Idedlogos no modelo 3.

Nesse sentido, observamos que as classes medeiam de forma distinta a
relagcao entre posicionamento politico e a dimenséo politica externa. Nos modelos 1 e
2, as classes reduzem o efeito do posicionamento politico. No modelo 3, as classes
aumentam levemente o efeito do posicionamento politico. Nos modelos 1 e 2, ha em
comum a classe interesse de grupo. Isso nos remete a concluir que, para a dimensao
politica externa, ha um indicativo de que os eleitores da classe 1 tendem a utilizar o
sistema de crencgas politicas como mecanismo de decisdo para julgamentos e

decisoes politicas.

5.9 EFEITO DO SISTEMA DE CRENCAS POLITICAS NO VOTO PRESIDENCIAL
Na hipotese 7, avaliamos o efeito das classes em relacdo a mudancga de voto
valido ocorrido entre as elei¢coes de 2014 e 2018 (segundo turno). Para testar o efeito,
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utilizamos o método de selecdo de amostras proposta por Heckman (1976) para
calcular o Inverse Mills Ratio (IMR); selecionar parte da amostra que manteve o voto
valido em ambas as elei¢des, como sugerido por Toomet; e Henningsen (2008)
melhorar estes tipos de modelo (modelo1), reduzindo o viés de selegéao.

Em seguida, analisamos, por meio de regressédo logistica, a influéncia do
sistema de crencgas politicas, em relacdo a mudanca do voto presidencial, utilizando a
variavel IMR1, como controle (gerada por meio do modelo 1, para os eleitores que
apresentaram voto valido nas duas elei¢gdes). Além das variaveis de controle ja
apresentadas, acrescentamos duas variaveis categéricas: atividade profissional (3
categorias: funcionarios de empresa privada, funcionario publico e demais categorias,
como liberais e autbnomos por exemplo) e religiao (3 categorias: catdlicos, demais
religibes e sem religido). Para a variavel atividade profissional, a categoria de
referéncia s&o os funcionarios de empresa privada; para a variavel religido séo os
catdlicos; e entre as classes, a categoria de referéncia € a classe idedlogos.

Na tabela 20, apresentamos os coeficientes de regresséo para cada um dos
modelos e a odds ratio (OR) para o modelo 2, enquanto na figura 47 ilustramos as
relacdes de mudancga de voto com os coeficientes.

O modelo 2 aponta as variaveis que explicam a mudanga de voto valido entre
as eleicdes de 2014 (segundo turno) e 2018 (segundo turno). Notamos que houve
maior propensao a mudanca por parte dos eleitores com posicionamento politico mais
a direita (b = 0,228), mais jovens (b = - 0,102); menos religiosos (b = - 0,285), das
demais religides (b = 0,604) e sem religiao (b = 1,068), em relacéao aos catdlicos; dos
funcionarios de empresa privada ( b = -0,981), em relacdo as demais categorias,
exceto funcionalismo publico.

Também, indica maior propensao a mudancga de voto dos eleitores das
classes quase idedlogos (b = 0,938) e interesse de grupo (b = 0,882), em relagao
a classe dos idedlogos, corroborando a hipétese 7. Neste caso a OR aponta que
pertencer a classe quase idedlogos gera uma probabilidade de mudanga de voto de
2,6 vezes maior do que pertencer a classe idedlogos, para a classe interesse de grupo
esta probabilidade é de 2,4 vezes. E importante ressaltar que testamos o mesmo
modelo com uma variavel dummy para testar o efeito de mudanga de voto entre as
classes interesse de grupo e quase idedlogos, o resultado foi um coeficiente préximo

de zero e nao significativo.
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Tabela 20 — Efeito das Classes na Mudanca de Voto

Variavel Dependente:
Voto Valido Mudou o Voto Valido
(2014 ¢2018) (2014 ¢ 2018)
probit logistic
(Modelo 1) (Modelo 2) OR 25% 97.5%
Instrucao 0.062"
(0.032)
Casado 0.148""
(0.070)
Inverse Mills ratio -3.997 0.018 0.0002  1.535
(-2.258)
w.psm 0.024 1.024 0906  1.158
(0.063)
PéSlf:lonamento de 0208 1256  1.150 1372
Drreita
(0.045)
Idade -0.102°"" 0.903 0.875 0.932
(0.016)
Religiosidade -0.285 " 0.752  0.616 0.918
(0.102)
Demais religides? 0.604"" 1.830 1.072 3.124
(0.273)
Sem religido? 1.068""" 2909 1.464  5.778
(0.350)
Funcionério ptiblico® 0.156 1.169 0.649 2.103
(0.300)
Demais categorias? -0.981°"" 0.375 0.217 0.649
(0.279)
Quase Idedlogos! 0.938""" 2.555 1.370 4.765
(0.318)
Interesse de Grupo® 0.882""" 2416 1.318 4.430
(0.309)
Constant -0.021 2.953" 19.168 0.716  513.226
(0.169) -1.677
Observations 1,417 855
Log Likelihood -916.146 -261.016
Akaike Inf. Crit. 1,838.291 546.032
Nagelkerke R? 0.010 0.265

Nota: *p**p***p<(.01

ICategoria de referéncia: classe 2 - Idedlogos;

2Categoria de referéncia: Catolicos.
3Categoria de referéncia: Funcionarios de empresa privada.

Posicionamento de Direita: quanto menor posiciona mais a esquerda, quanto maior posciona

mais a direita. Varidvel dummy: Masculino, Heterossexual; Branco (etnia); Casado.
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A figura 47, representa graficamente os mesmos coeficientes apresentados, na
tabela anterior (20). No grafico, fica mais claro a visualizagcdo de como as variaveis
explicam a mudanga de voto valido ocorrida nas duas ultimas elei¢des presidenciais.
Fica evidente o efeito das classes quase idedlogos e interesse de grupo, assim como

0s néo religiosos, bem como as demais religides em relacéo aos catolicos.
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Figura 47 — Efeito das classes na mudancga do voto valido entre as eleigbes.
Nota: Categorias de referéncia: CCA - Idedlogos; Atividade profissional (Ativ_Prof) — Funcionarios de
empresa privada; Religido: catolicos.

Dessa forma, notamos que as classes afetaram a mudancga do voto valido, na
eleicdo de 2018, de forma distinta. As classes interesse de grupo e quase idedlogos
apresentam uma probabilidade de mudanga de voto de 2,5 vezes a mais do que a
classe dos idedlogos, o que nos remete a concluir que, quanto menos consistente o
sistema de crengas politicas do eleitor (classes 1 e 3), maior a propensao dos

individuos mudarem o voto.

5.10 SINTESE DAS HIPOTESES CORROBORADAS

O objetivo da analise anterior foi investigar os efeitos dos sistemas de crencas
politicas, em relacdo as dimensdes politicas que compde a cultura politica, e em
relacdo a mudanca de voto valido nas elei¢des presidenciais. Apds a apresentacao e
analise dos resultados, sintetizamos as hipéteses confirmadas, no quadro 5. Todas as
hipoteses propostas foram confirmadas, as implicagdes e achados serdo discutidas

na préxima secao.
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Quadro 5 — Resumo das hipéteses corroboradas

Variavel Dependente

Gastosdo  Direitos Mudancas Politica Mudanca
Governo Sociais Sociais Externa de Voto
H1 H2 H3 H4 H7
H5.1 H5.2 H5.3 H5.4
H6.1 H6.2 H6.3 H6.4

Fonte: O autor (2020)

139



6. DISCUSSAO E CONCLUSAO

Apresentamos um breve sumario do estudo realizado. Em seguida, seréo
discutidas as contribuicdes e impactos do estudo, tanto tedrico quanto pratico. Ao final,

sugerimos alternativas de estudos futuros.

6.1 SUMARIO DO ESTUDO

O objeto desta pesquisa de tese foi 0 estudo dos sistemas de crengas politicas
compartilhadas do eleitor brasileiro. O objetivo foi analisar como é organizado o
sistema de crencgas politicas do eleitor e sua relagcdo com o voto, nas eleicoes
presidenciais de 2014 e 2018, fundamentando a relagao entre esses fendmenos por
meio do quadro tedrico pautado, na cultura politica, teoria do comportamento eleitoral
e teoria cognitiva. Para captagao dos sistemas de crengas, utilizamos as dimensoes
politicas de Converse (2006 [1964]), também utilizada em pesquisas recentes
(BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BRATLI, 2018; WU, 2014). Na sequéncia,
mapeamos os sistemas de crencas politicas compartilhadas por meio da CCA
(BOUTYLINE, 2017). Encontramos trés classes bem definidas que nomeamos, de
acordo com a literatura em Interesse de Grupo, Idedlogos e Quase Idedlogos
(BAQUERO; 1994; CONVERSE, 2006).

A classe Interesse de Grupo representa um sistema de crengas politicas pouco
consistente e superficial, indicando dimensdes politicas fracas e mal definidas. Tal
sistema de crencas € relacionado aos eleitores, os quais nao demonstram
conhecimento acerca das dimensdes politicas, geralmente, pautam suas decisbes em
algumas poucas crengas, as quais se relacionam aos proprios interesses (BAQUERO;
1994; CONVERSE, 2006). Por outro lado, a classe dos Idedlogos representa um
sistema de crengas compartilhadas coeso, consistente e com as dimensdes politicas
bem definidas e, altamente, correlacionadas entre si para a maioria. Os eleitores desta
classe pautam suas decisdes politicas, orientando-se do espectro direita x esquerda,
sabendo, de forma clara, como cada ideologia se apresenta e defende o julgamento
em relagdo as crencas (BALDASSARI, GOLDBERG, 2014). Por fim, a classe dos
Quase ldedlogos representa um sistema de crengas politicas compartilhadas mais
consistente que a classe Interesse de Grupo, porém, menos consistente que o0s
Idedlogos. As dimensdes politicas, para esta classe, mostram-se consistente, quando
observadas, separadamente, o que torna o sistema como um todo menos coeso e
consistente.
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Na sequéncia, demonstramos que as classes correlacionais conseguem captar
sistemas compartilhados de significados e, assim, tém como ponto fundamental a
possibilidade de medir a heterogeneidade populacional. Nesse sentido, a amostra de
uma populagdo analisada de forma unica estaria ignorando a presenga de grupos
distintos e, dessa forma, a heterogeneidade populacional torna-se um problema,
principalmente, em pesquisas relacionadas a atitudes e crengas sociais (DIMAGGIO
et al., 2018; XIE, 2013). Demonstramos a heterogeneidade, dentro das préprias
classes, conforme indicado por Boutyline (2017), como uma caracteristica das classes
correlacionais, separando as dimensdes politicas por grupos de analises, de acordo
com a (dis)concordancia em relagdo a cada uma delas.

Além disso, evidenciamos a heterogeneidade dentro das classes, quando
analisamos os dados, por meio da ACM, todas as classes apresentaram grupos
distintos. Ao analisarmos a ACM, com as dimensdes politicas e duas variaveis
relacionadas ao voto, nas elei¢des presidenciais de 2014 e 2018, foi possivel analisar
como os grupos dentro das classes organizam suas crengas e de que forma isso se
relaciona com o voto. Ha um indicativo de que, quanto mais consistente o sistema de
crencas politicas, maior a estabilidade do voto, o que vai ao encontro da teoria
utilizada e de outros estudos relacionados (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014;
BRATLI, 2018; CONVERSE, 2006 [1964]).

A classe Interesse de Grupo, que demonstra o sistema de crengas menos
consistente, indicou a presencga de eleitores, os quais votaram no Bolsonaro, em 2018,
quando, em 2014, haviam votado na Dilma ou anulado o voto. Mesmo os eleitores que
mantiveram o voto ndo se apresentaram como um grupo coeso e consistente, foi
possivel identificar que as crengas estavam proximas, porém espalhadas. A classe
dos Quase ldedlogos apresentou um grupo mais coeso e outro mais disperso que,
também, apontou uma baixa a média representatividade para a mudanga de voto no
Bolsonaro. A classe dos ldedlogos, como ja se esperava, apresentou grupos coesos
gque mantiveram o voto nas elei¢gdes presidenciais de 2014 e 2018. Foi possivel
observar que todos os grupos, que mantiveram o voto independente da classe,
apresentaram uma boa consisténcia das dimensdes politicas, o que também é
apontado pela literatura (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BRATLI, 2018;
CONVERSE, 2006 [1964]).

Nesse sentido, apds a analise dos sistemas de crengas politicas, por meio da

analise de correspondéncia multipla, observamos que ha evidéncias de que uma
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consisténcia maior dos sistemas de crengas politicas reduzem a suscetibilidade de
mudanga de voto como sugere a teoria (BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BRATLI,
2018; CONVERSE, 2006 [1964]). Além disso, a mudanga de voto relacionada aos
eleitores, que apresentam um sistema de crencgas politicas pouco consistente e,
portanto, mal definido, relaciona-se com a possibilidade de se tratar de eleitores,
possivelmente, pouco informados e em decorréncia disso serem indecisos, assim,
mudarem de opinido mais facilmente que os demais, bem como serem mais
suscetiveis as ferramentas de marketing politico utilizadas para induzir suas decisoes
(CONVERSE, 1962; MCNAIR, 2011).

Todavia, na busca de compreensao melhor da relagcdo entre os sistemas de
crencas politicas e a mudanca de voto, analisamos a influéncia dos sistemas de
crengas, por meio do modelo Heckman (1976) de selegédo. O resultado encontrado
evidenciou que os sistemas de crencas politicas da classe interesse de grupo e quase
idedlogos apresentaram até 2,5 vezes a mais de chances de mudanga de voto do que
a classe dos idedlogos. Tal resultado confirma que, quanto menos consistente o
sistema de crencas politicas, maior a propensdo a mudancga de voto. Este resultado
vai ao encontro do que haviamos encontrado, na ACM, e apontado na literatura
(BALDASSARI; GOLDBERG, 2014; BRATLI, 2018; CONVERSE, 2006 [1964]).

Ao analisarmos o efeito do posicionamento politico em relagdo as dimensdes
politicas: gastos do governo, direitos sociais, mudangas sociais e politica externa;
confirmamos a relagédo direta entre posicionamento politico e as preferéncias dos
eleitores como apontado pela literatura (BOUTYLINE; VAISEY, 2017; HUNZAKER,;
VALENTINO, 2019).

Ademais, os resultados indicaram o maior efeito relacionado ao posicionamento
politico para a classe dos idedlogos e 0 menor efeito para a classe interesse de grupo,
em relagao a todas as dimensdes politicas, com exceg¢ao para a dimensdo mudancgas
sociais. Apesar da diferenga entre os efeitos, podemos afirmar que, no que diz respeito
ao posicionamento politico, todas as classes apresentaram a dire¢cao (esquerda x
direita), seguindo o que é defendido por cada ideologia, como, por exemplo, discordar
do aumento dos gastos do governo, e um posicionamento a direita, que defende um
Estado menor, assim como, uma concordancia com ampliagcdo e manutengao dos
direitos sociais, bem como com um posicionamento a esquerda. Estas diferencas
ficam mais evidentes, quando analisamos a moderacao das classes, na relagao entre

posicionamento politico e as dimensdes politicas.
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Para a classe dos ide6logos, por exemplo, era evidente a distingdo entre os
eleitores de esquerda e direita. A amplitude entre estes eleitores mostrou-se maior do
que a das demais classes para todas as dimensdes politicas. Por outro lado, em
algumas dimensdes politicas, como, por exemplo, gastos do governo, o
posicionamento politico dos eleitores da classe quase idedlogos parece ndo haver
distincdo. Nesse sentido, fica claro que o sistema de crencgas politicas modera a forma
como o posicionamento politico se relaciona com as dimensdes politicas.

A andlise por mediagdo apontou que, para alguns sistemas de crencgas
politicas, os eleitores utilizam o sistema como mecanismo de tomada de deciséo e
julgamento para atitudes politicas. Tal resultado é importante por indicar que o sistema
de crengas politicas do individuo pode agir como elemento substituto do
posicionamento politico, para alguns eleitores. Ao contrario do que afirmam Boutyline
e Vaisey (2017), o posicionamento politico € a crenga principal que pauta as decisdes
politicas de uma maneira geral, salvo para grupos minoritarios, como, por exemplo,
0S negros que apontam a crenga principal pautada em questdes raciais. Além disso,
confirma o pressuposto da heterogeneidade populacional.

Outro resultado, trazido pela analise de mediagao e moderacéo, € a indicagao
do que foi proposto por Martin e Desmond (2010) de que a ideologia politica age como
um atalho, nas decis6es politicas dos individuos, o que vai ao encontro do proposto
por Boutyline e Vaisey (2017) sobre a ideologia politica ser a crenca central que pauta
as decisdes politicas dos individuos. Contudo, isso vale apenas para os eleitores, que
possuem um sistema de crengas politicas como os idedlogos, os quais entendem bem
as bases fundamentais, as quais formam o campo da esquerda e da direita na politica.
Para os demais individuos, eles até podem tentar utilizar a ideologia politica como um
atalho para suas decisbes, mas, como nao as tém claramente definidas, ou
simplesmente ndo as seguem exatamente como defendido, os seus sistemas de
crengas politicas atuam como o elemento central para suas decisdes e nao o
posicionamento politico.

Dessa forma, na eleicao presidencial de 2018, os eleitores com sistema de
crencas politicas relacionados a classe interesse de grupo, assim como, 0s quase
idedlogos foram decisivos na eleicdo. Sabemos que fatores como o antipetismo e o
combate a corrupcgao, impulsionado pelos resultados da operacao Lava Jato, foram
decisivos para impulsionar a escolha do presidente. Contudo, demonstramos que,

para os eleitores com um sistema de crencgas politicas mais consistente, tais efeitos
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nao afetam com a mesma intensidade que eleitores com sistemas de crencas politicas

menos consistentes.

6.2 IMPLICACOES

Os resultados e relagbes apontados, neste estudo, representam uma
contribuicdo para area de estudos organizacionais, avangando no entendimento
acerca da cultura politica do brasileiro, assim como para a teoria do comportamento
eleitoral. Esta pesquisa, também, apresenta algumas implicagbes praticas para os
objetos do mercado politico (politicos, partidos politicos, eleitores, grupos de

interesses e instituicoes).

6.2.1 IMPLICACOES TEORICAS

Entre as implicagdes tedricas, a primeira delas, a qual destacamos é o
aprofundamento, acerca do sistema de crencas politicas do eleitor brasileiro, que, até
entdo, carecia de uma técnica mais refinada e robusta, capaz de identificar e
aprofundar a sua compreensdo. Com tal implicacdo, auxiliamos no avang¢o do
entendimento sobre a cultura politica do brasileiro(AZEVEDO; SANTOS JUNIOR;
RIBEIRO, 2009; BORBA, 2005; BAQUERO, 2012; FAETI; GIMENES, 2018).

Pesquisas anteriores (HUNZAKER; VALENTINO, 2019; JOST, 2017; NAPIER;
JOST, 2008) reforcam o argumento de que o posicionamento politico afeta as
preferéncias politicas dos eleitores. Contudo, ao analisarmos a cultura politica do
eleitor por meio do sistema de crencgas politicas identificamos que a relagdo entre
posicionamento politico e preferéncias politicas € moderado e mediado pelos sistemas
de crengas. Como exemplo, destacamos que em nossa analise observamos que o
eleitor de direita da classe idedlogos € contra a manutencédo e ampliagao dos direitos
sociais ao contrario do eleitor de direita da classe quase idedlogos, que é a favor da
manutencdo e ampliagdo dos direitos sociais. Tal resultado, implica que o
posicionamento politico por si s6 ndo é suficiente para explicar as preferéncias
politicas dos eleitores, indicando que podem variar em grau de concordancia dentro
de um mesmo posicionamento politico. Em segundo lugar, aponta a utilidade de
técnicas de analise que considerem a heterogeneidade populacional ao contrario de
métodos consensuais de analise.

Nesse sentido, destacamos a importancia do sistema de crengas politicas como
mecanismo central de decisdo e julgamento em conjunto com o posicionamento

politico. Sendo assim, o sistema de crencas politicas modera e medeia a relacéo entre
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posicionamento politico e decisdes politicas. Alguns individuos utilizam o sistema
como mecanismo de deciséo e julgamento. No entanto, para individuos, fortemente
ideoldgicos, o sistema de crengas politicas age como elemento que refor¢a o
posicionamento politico, complementando o que foi proposto por Boutyline e Vasey
(2017).

Outra implicacao tedrica deste estudo reforga que os sistemas de crencas
politicas mostrou-se como elemento importante, para analise do comportamento
eleitoral, porque foi possivel identificar que a inflexdo ocorrida, na representagédo do
Governo Federal de esquerda para direita, nas elei¢gdes presidenciais de 2018, em
parte, pode ser explicada pelos sistemas de crengas politicas menos consistentes, os
quais sao mais suscetiveis a mudanca e, possivelmente, a diversos mecanismos de
influéncia na decisdo politica.

Ademais, em um momento politico marcado por uma pés-politica (ZIZEK,
2014), no qual as ideologias partidarias sdo supostamente descartadas e o que resta
€ o medo como elemento aglutinador dos individuos, é possivel afirmar que os
eleitores com sistemas de crencas politicas menos consistentes irdo pender para o
lado que se mostrar mais efetivo na mobilizacao destes individuos.

Sendo assim, os esquemas culturais mostram-se importante para a

compreensao de diversas decisdes relacionadas aos estudos organizacionais.

6.2.2 IMPLICACOES PRATICAS E GERENCIAL

O estudo confirma que eleitores com sistema de crencgas politicas menos
consistentes apresentam uma propensao maior de mudarem de voto. Sabendo usar
esta propensao, os partidos politicos e politicos podem ter resultados significativos,
incentivando a pratica do boca a boca entre seus eleitores, em conjunto com outras
técnicas de marketing politico, como, por exemplo, grupos de redes sociais, para
alcangarem maior numero de eleitores, pelo fato de que eleitores indecisos tendem a
escolherem seus votos por indicagdes de familiares e pessoas proximas, como aponta
a teoria socioldégica do comportamento eleitoral.

Além disso, a utilizagdo de mecanismos de mapeamento de perfil politico, como
o utilizado pelo Cambridge Analytica em conjunto com envio de mensagens em
massa, fake News ou ndo. As redes sociais serao cada vez mais comuns nas eleigcdes
por empresas do mercado politico. Contudo, espera-se que a democracia consiga

sobreviver a tais praticas obscuras.
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6.3 RECOMENDACOES DE ESTUDOS FUTUROS

Dadas as limitagdes deste estudo, sugerimos a realizagéo de estudos similares
com uma amostra probabilistica randomizada.

Outros fatores poderiam ser analisados como covariaveis preditoras do voto,
bem como ampliar a compreensao sobre a formulagdo do processo de escolha do
eleitor.

Analisar os sistemas de crencas politicas de forma separada e realizar uma
separacgao, na analise dos dados: os eleitores que votam em branco, anulam ou se
abstém de votar; e os eleitores que sempre exercem o direito de escolha do voto.
Lembramos que o ato de votar € um elemento da participagao politica.

Analisar, por meio de experimentos, como os sistemas de crencas politicas se

relacionam com compartilhamento e divulgagao de fake News por redes sociais.
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APENDICE A — INSTRUMENTO DE PESQUISA

Observatério de Redes e Instituicdes

Cultura politica

Eleicdes Presidenciais e Posi¢édo Politica

Esta pesquisa tem como objetivo investigar a opiniao do eleitor acerca de temas politicos, bem como,
o voto nas duas Ultimas eleigdes presidenciais no Brasil.

Conduzida pelo Observatério de Redes e Instituicdes, nosso interesse é puramente académico.
Portanto, nos comprometemos que sua identidade sera totalmente preservada, e que os dados

serdo utilizados exclusivamente para fins desta pesquisa.

As questbes sédo bastante simples e diretas, levando menos de 9 minutos para respondé-las.
Quaisquer davidas, fique a vontade para entrar em contato pelo e-mail crmiax@gmail.com

Agradecemos de antem&o sua colaboragao.

Se vocé aceita participar da pesquisa, por favor marque a op¢ao abaixo:

(_) Lie compreendi as condigées descritas acima e aceito participar da pesquisa.

Por favor, responda todas as questdes.

Vocé tinha titulo de eleitor no ano de 20147

() Sim, tinha titulo de eleitor em 2014

() Néo, nao tinha titulo de eleitor em 2014
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Observatorio de Redes e Instituigdes

Cultura politica

Voto para Presidente e Opinido Sobre Temas Politicos

Como dito na pagina anterior, estamos realizando uma pesquisa de opinido acerca das Ultimas
eleigbes presidenciais no Brasil. Inicialmente perguntaremos sobre o seu voto e em seguida sobre a
sua opiniéo acerca de temas politicos.

No PRIMEIRO TURNO de 2018, em qual dos candidatos vocé votou para presidente?

() Jair Bolsonaro 17 () cabo Daciolo 51 () Jodo Goulart Filho 54
() Fernando Haddad 13 () Alvéro Dias 19 () Branco ou nulo

() ciro Gomes 12 () Marina Silva 18 () Néo votei ou justifiquei
Geraldo Alckmin 45 /\ Guilherme Boulos 50 N&o lembro

(1) Jodo Amoédo 30 () vera Licia 16

() Henrigue Meirelles 15 () Eymael 27

No SEGUNDO TURNO de 2018, em qual dos candidatos vocé votou para presidente?
() Jair Bolsonaro 17 () Nao votei ou justifiquei
i'__\,- Fernando Haddad 13 (_i)‘ Nao lembro

(_) Branco ou nulo

No PRIMEIRO TURNO de 2014, em qual dos candidatos vocé votou para presidente?

() Dilma Rousseff 13 () Eduardo Jorge 43 () Rui Costa Pimenta 29
() Aécio Neves 45 () Levy Fidelix 28 () Branco ou nulo

() Marina Silva 40 () zé Maria 16 () Nao votei ou justifiquei
() Luciana Genro 50 () Eymael 27 () Nao lembro

Pastor Everaldo 20 ‘\ Mauro lasi 21
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No SEGUNDO TURNO de 2014, em qual dos candidatos vocé votou para presidente?

() Dilma Rousseff 13 () Nao votei ou justifiquei

() Aécio Neves 45 () N&o lembro

() Branco ou nulo
Em relacdo aos Gastos do Governo, opine se o governo deveria gastar mais ou menos em

cada um dos itens. Nao importa o grau de conhecimento que vocé tem sobre os gastos.
Importa para nés somente sua opiniao.

Manter os
mesmos
Reduzir muito Reduzir pouco niveisde  Aumentar pouco Aumentar muito
0s gastos 0s gastos gastos os gastos os gastos

Salde publica =
para todos — ' e 4 g
Creche O O )
Combate ao = = =

) ) ) ® ( )
desmatamento > bt g
Cuidados com os
portadores de ( O \
HIV/AIDS
Escolas publicas O O O O O
Universidades
Publicas O Q O
Auxilios
Universitarios
(FIES - O O Q O O
Financiamento
Estudantil)
Cuidados com a
populagéo em
situacdo de rua O O C O O
(moradores de
rua)
Assisténcia a ; ~

negros
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Manter os

mesmos
Reduzir muito Reduzir pouco niveis de  Aumentar pouco Aumentar muito
o0s gastos os gastos gastos 0s gastos 0s gastos
Assisténcia a ~ ) ) O
pessoas carentes = 7 ) @
Assisténcia a
gays, |ésbicas e A~ O A ~ O
transsexuais =t > bt 2
(LGBT)
Programas de
reducgéo de = — =y A~
£ 4 {: 3 Q) ') ()
desigualdade =t . . L
Social
Bolsa Familia O O O O O
Investimentos em ~ ) O e ~
L L \ O
cultura e arte = % e =
Lei Rouanet O O @) O O
Habitagdo P - ~
() () () () ( )
pOpu|al’ R N/ LT / S
Programa Minha o = = e g
: . ) ® @ ) J
Casa Minha Vida = : >
Apoio financeiro a
empresas O O O O O
privadas
Incentivos para a A e —~ s
industria & ~ (% 4 (U

Em relacéo aos Direitos do Cidadao, indique qual o seu grau de concordéncia ou discordancia
com cada uma das afirmativas abaixo.

Nao discordo,

Discordo Discordo um nem Concordo um
fortemente pouco concordo pouco Concordo fortemente
A manutengéo e
ampliacéo dos
direitos humanos O O O O O
€ importante para
a sociedade
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O governo deve
oferecer passe
livre (transporte
publico de graga)
aos estudantes

Estudantes de
classes baixas
devem ter direito
a cota nas
Universidades
Federais

O governo deve
oferecer ajuda e
apoio aos negros

O governo deve
oferecer ajuda e
apoio as
mulheres

Se os pobres se
esforgassem
mais, poderiam
estar tédo bem
quanto os ricos

O governo deve
apoiar agbes
sociais junto aos
mais pobres

A sociedade deve
garantir igualdade
de oportunidades

Discordo
fortemente

O

N

@,

O

A

L7

Discordo um
pouco

®

Nao discordo,
nem
concordo

O

g
O

O

()
L/

Concordo um
pouco

=
O

O

Concordo fortemente

O

)
L 4
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Discordo
fortemente

E um grande
problema a
sociedade néo
oferecer
igualdade de
condicdes para
todos

&
_/

Nos teriamos
menos problemas
se as pessoas
fossem tratadas
de forma mais
igualitaria

O

A escravidao e
discriminagao —~
dificultaram a vida
dos negros

Se 0s negros se
esforgassem
mais, poderiam
estar t&o bem
quanto os
brancos

)

Os negros ainda

néo sao tratados —~
igualitariamente

na sociedade.

N\

Os negros devem

ter direito a cotas -~
nas universidades
federais

Discordo um
pouco

>

Nao discordo,
nem
concordo

)
O/

Concordo um
pouco

O

O

O

Concordo fortemente

O

a
b
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Em relacéo as_Normas da Sociedade, indique qual o seu grau de concordéancia ou
discordancia com cada uma das afirmativas abaixo.

Nao
discordo,
Discordo nem Concordo
Discordo fortemente um pouco  concordo  um pouco Concordo fortemente

As mulheres

devem receber

0S mesmos O O O O O
salarios que os

homens

Meninos devem

ser criados como

meninos e ~ -
meninas devem : g .
ser criadas como
meninas

Devemos ajustar

nossa viséo do

comportamento ® O O O O
moral as

mudangas

Haveria menos

problemas se

houvesse mais

énfase nos lagos Q O O Aot O
familiares

tradicionais

Devemos ser

mais tolerantes

com pessoas ) ) O
com diferentes

padrdes morais

As leis devem

proteger os

homossexuais oy ~
contra a - ~
discriminacgéo no

trabalho
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Os gays podem
ser autorizados
a servir nas

forcas armadas

Devemos ter
educacéo sexual
a partir do
ensino
fundamental

As mulheres
devem obedecer
aos seus
maridos

Discordo
Discordo fortemente um pouco

Quando o aborto deve ser permitido?

™\

) O aborto nunca deveria ser permitido por lei

Em relacéo a Politica externa, indique qual o seu grau de concordancia ou discordancia com

) Alei deve permitir o aborto somente em caso de estupro, incesto ou quando a vida da mulher

estiver em perigo.

escolha pessoal

cada uma das afirmativas abaixo.

Devemos nos
esforcar para
termos um bom
relacionamento
com o
MERCOSUL

Discordo um
pouco

Discordo
fortemente

Nao
discordo,
nem
concordo

) Alei deveria permitir o aborto por outras razdes que nao estupro, incesto ou perigo para a vida da
mulher, mas somente apds a necessidade do aborto ter sido claramente estabelecida

) Uma mulher deve sempre ser capaz de obter um aborto legalmente como uma questéo de

N&o discordo,
nem
concordo

Concordo

um pouco Concordo fortemente

Concordo um

pouco Concordo fortemente
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Devemos nos
esforgar para
termos um bom
relacionamento
com os Estados
Unidos

Devemos nos
esforgar para
termos um bom
relacionamento
com a Venezuela

Devemos ter
politicas de

ajuda humanitaria
para estrangeiros

Devemos aceitar
imigrantes
europeus com
boa qualificagéo
técnica e
académica

Devemos aceitar
imigrantes de
paises pobres e
em guerra

Devemos aceitar
imigrantes
venezuelanos

Discordo
fortemente

O

O

Discordo um
pouco

Nao discordo,
nem
concordo

C

O

Concordo um
pouco

Ll

O

Concordo fortemente

i
p

.\
)
.

C
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Observatdrio de Redes e Instituigdes

Cultura politica

Finalizando: Questdes Sobre Vocé

Agora faremos algumas perguntas no intuito de conhecer o seu perfil.

Pensando em esquerda e direita na politica, como vocé se considera? Lembrando que zero
significa que vocé é de esquerda e 10 que vocé é de direita. Sendo que basta deslizar a barra

para o lado da sua resposta.

Esquerda Centro Direita

}

Qual é o seu sexo?
() Feminino

Pt 5
() Masculino

Qual a sua orientacdo sexual?
() Heterossexual

() Homossexual

() Bissexual

() Assexuado(a)

() Outro (especifique)
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Qual é o seu estado civil?

() Solteiro(a)

() casado(a)

() separado (a) / Divorciado (a)
() Relacionamento estavel

‘; Outro (especifique)

Qual a sua etnia? Seguem abaixo algumas categorias usadas pelo o IBGE. Marque aquela que
vocé considerar a que melhor te descreve.

() Preta
() Parda
() Branca
() indio

e ¥
() Amarela

Qual categoria que melhor descreve sua atividade profissional?

) Trabalhador em empresa privada COM carteira registrada
(_) Trabalhador em empresa privada SEM carteira registrada
() Executivo em empresa privada

() Autdnomo / conta prépria

(_) Profissional liberal (médicos, contadores, etc.)

() Empregador/empresario

() Funcionario pblico

() Estagiario / Trainee

(_) Estudante

() Desempregado

() Outro (especifique)
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Qual é o seu grau de instrugéo ?

®
Nt

N
()
J

(3 L)

@
)

&

O

Fundamental (primeiro grau)

Médio incompleto (1° ao 3° ano do segundo grau)
Médio completo

Superior incompleto

Superior completo

Mestrado

Doutorado

Por favor, poderia me dizer quao importante é a religido na sua vida?

®
/

Muito importante

O Algo importante

&
L
O

~
()

Pouco importante
Nada importante

Nao sei
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Qual a sua religido, se tiver?

L

U/

Catolico

Protestante Tradicional ou Evangélica ndo pentecostal
(Batista, Calvinista, Luterano, Metodista, Presbiteriano, Discipulo de Cristo, Anglicano, Episcopal,
Igreja Crista Reformada, Igreja Morava, Menonita, Irméos em Cristo; Igreja do Nazareno)

) Outra religido oriental ndo cristad

(Mugulmano, Budista, Induista, Taoista, Confuciano, Baha'i)

O Evangélica pentecostal

L S

N

o/

(Pentecostal, Igreja de Deus, Assembleias de Deus, Igreja Universal do Reino de Deus, Igreja
Quadrangular, Igreja de Cristo, Congregacao Crista, Adventista, Adventista de Sétimo Dia, Sara
Nossa Terra, Carismético néo Catdlico, etc)

Igreja de Jesus Cristo dos Santos dos Ultimos Dias ou SUD (Mérmon)

Religides Tradicionais ou nativas
(Santeria, Candomblé, Umbanda, Voodoo, Rastafari, religies mayas, Santo Daime, Esotérica)

Espirita kardecista

) Judeu (Ortodoxo, reforma, conservador)

Testemunha de Jeova

) Nenhuma (Acredita em uma entidade suprema mas néo pertence a

religido nenhuma)
Agnostico ou ateu/ndo acredita em Deus

Outro (especifique)

Qual a sua renda familiar mensal?

ot

Até R$ 998,00 (1 salario minimo)

) De R$ 999,00 até R$ 1996,00 (mais de 1 até 2 salarios minimos)

() De R$ 1997,00 até R$ 4990,00 (mais de 2 até 5 salarios minimos)

\_/

./

o/

e

) De R$ 4991,00 até 9980,00 (mais de 5 até 10 salarios minimos)
() De R$ 9981,00 até 14970,00 (mais de 10 até 15 salarios minimos)
) De R$ 14971,00 até 19960,00 (mais de 15 até 20 salarios minimos)

() Mais de R$ 19961,00 (mais de 20 salrios minimas)
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Qual a sua idade?

Em que estado brasileiro vocé mora?
[ d

w
Em que cidade vocé reside?

Vocé teve dificuldade em responder alguma das perguntas?

() sim

() Nao

Muito obrigado por participar desta pesquisa! Caso tenha interesse em receber os resultados
e ficar informado dos proximos passos, por favor, deixe seu e-mail. O anonimato sera
preservado.
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Observatdrio de Redes e Instituigdes

Cultura politica

Checagem da Situacao Eleitoral

Vocé foi direcionado para essa pagina porque informou néo ter titulo de eleitor em 2014. Como as
demais perguntas referem-se as eleigoes, inclusive a de 2014, néo seria possivel vocé respondé-las
adequadamente.

No entanto, caso vocé tenha marcado erroneamente a quest&o anterior e queira voltar ao

guestionario, basta clicar na opgdo de retorno abaixo. Caso contrério, opte por finalizar o questionario.

De qualquer forma, ficamos imensamente gratos com seu interesse em participar da pesquisa.

Gostaria de voltar ao questionario?
() sim

() N&o. N&o tinha titulo de eleitor em 2014 e por isso néo votei.
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Observatdrio de Redes e Instituigdes

Cultura politica

Obrigado!

UNIGRANRIO

Obrigado por participar da pesquisa!
Quaisquer duvidas ou sugestdes, entre em contato conosco:
Irossoni@gmail.com

Realizagdo: crmiax@gmail.com

ORION O=H

Observatdrio de Redes e Instituicdes IBEPES

INSTITUTO BRASILEIRO DE
ESTUDOS E PESQUISAS SOCIAIS
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APENDICE B - SCRIPT DO R

Carregando os pacotes necessarios.

library (tidyverse) # conjunto de pacotes "tidy"

library (haven) # pacote para importar dados

library(janitor) # pacote para sumarizar dados

library (readr) # para carregar dados

library (dplyr) # para mexer dados organizados

library (corclass) # para particionar os dados em moédulos separados
library (igraph) # para rodar grdficos de redes

library (d3heatmap) # para rodar heatmaps interativos

library (factoextra) # auxilia na construgcdo dos graficos

library (FactoMineR) # auxilia na analise de dados multivariados
library (FactoInvestigate) # auxilia na andlise fatorial, usaremos na ACM

library(irr) # para rodar testes de confiabilidade de varidveis inter relac
ionadas

library (gmodels) # pacote com ferramentas para ajuste de modelos
library (psych) # pacote com ferramentas quantitativas
library(jtools) # pacote para andlise e apresentacdo dos dados
library (stargazer) # pacote para formatacdo de regressdo

library (huxtable) # pacote para auxiliar na formatacdo de tabelas

library (gap) # usaremos para aplicar o teste Chow de igualdade entre regres
soes

library (scales) # pacote com ferramentas para aprimorar graficos
library (Hmisc) # usaremos para analisar as correlagdes significativas

library (tnet) # usaremos pacara criar as centralidades degree, betweenness
e closeness

library (readxl) # para importar dados do excel
library (reshape2) # para formatacdo de dados

library (tnet) # usaremos para calcular as centralidades dos nds de cada cla
sse

library (twang) # usaremos para gerar 0s pesos da psm

library (survey) # usaremos para separar 0SS pesos e agregar a base
library (corrplot) # para elaborar grdaficos de correlagdo

library (cluster) # para andlise de cluster

library (DescTools) # usaremos para andlise de regressdo logistica
library (manipulate) # usaremos para analise de regressdo logistica

library (lmtest) # para aplicar testes nas regressdes
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library (MASS) # para gerar os residuos padronizados e primeira parte da med

iacdo

library (olsrr) # para gerar os graficos com os DFBeta padronizados
library (sampleSelection) # para gerar o Inverse Mills Ratio
library (mediation) # para analise de mediagdo

library (lavaan) # para rodar SEM

library (semPlot) # prara gerar graficos de SEM

library (semTable) # para gerar tabelas do lavaan

library (sjPlot) # prara gerar grdficos de moderagdo

library (sjmisc) # prara manipular func¢des

Carregando os dados para analise.

Dados <- read sav("C:/Users/cpg r/Dropbox (Pessoal)/Tese/Cultura politica
nalise.sav")

Selecionando as variaveis para rodar as Classes Correlacionais. Formando um novo objeto.

Dados Classes <- subset (Dados, select = c(G.Saude,
.Creche,
.Desmatamento,
.HIV,
.Escola,

.UF,

.FIES,

.MRua,
.Negro,
.Carentes,
.LGBT,
.Desigualde,
.Bolsa.Fam,
.Cult.Arte,
.Rouanet,
.Habit.Pop,
.MCasaMvida,
.DH,
.Passe.livre,
.Cota.renda,

.Apoio.negro,

o x™ ™ ™ W QN O 66 6 6 @ 0 @ 0 @ O a @

.Apoio.mulher,

a
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.Pobre.esforcar.inv,
.Acao.social,
.Igualdade,
.Falta.igualdade,
.Prob.igualdade,
.Escravidao.negro,
.Negro.brc.inv,
.Negro.preconceito,
.Cota.negro,
.Menino.menina.inv,
.Familia.inv,
.Lei.gay,
.Gay.F.armada,
.Educ.sexual,

.Mulheres.sub.inv,

zZ =z zZzZ zZzZ zZ zZ zZ ©® ©® ¥ ¥ H® H” H® W X

.Aborto,

PE.Mercosul,
PE.Venezuela,
PE.Ajuda.estrangeiros,
PE.Imigrante.europeu,
PE.Imigrante.guerra,
PE.Imigrante.Ven

))

Rodando o CCA com 0.01 de significancia.

ccall <- cca(Dados Classes, filter.significance = TRUE, filter.value

, zero.action = c("ownclass"), verbose = TRUE)
Definindo as classes dos casos.
ccacasos0l <- ccallS$membership

Acrescentando a variavel das classes (CCA) na base de dados.

Dados <- Dados %>%

mutate (CCA = (ccacasos01))

Plotando os graficos das Classes.

resl <- cca0ll

0.01
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plot (resl, 1, cutoff 0.05, layout.fruchterman.reingold, drop.neg.ties.for
.layout = TRUE, main = 'Classe 1', bw = F)

plot (resl, 2, cutoff = 0.05, layout.fruchterman.reingold, drop.neg.ties.for
.layout = TRUE, main = 'Classe 2', bw = F)

plot (resl, 3, cutoff = 0.05, layout.fruchterman.reingold, drop.neg.ties.for
.layout = TRUE, main = 'Classe 3', bw = F)

plot(resl, 1, cutoff = 0.05, layout.kamada.kawai, drop.neg.ties.for.layout
= TRUE, main = 'Classe 1', bw = F)

plot (resl, 2, cutoff = 0.05, layout.kamada.kawai, drop.neg.ties.for.layout
= TRUE, main = 'Classe 2', bw = F)

plot (resl, 3, cutoff = 0.05, layout.kamada.kawai, drop.neg.ties.for.layout
= TRUE, main = 'Classe 3', bw = F)
Analisando a correlacao dos dados que compde as classes.

Analisando a correlagdo de cada uma das classes separadamente. Primeiro é necessario fazer
um split na base, separando os dados de cada classe.

Dados Classes <- Dados_Classes %>%

mutate (Classes = (ccacasos01))
Dados Classel <- subset (Dados Classes, Classes=="1", - c(Classes))
Dados Classe2 <- subset (Dados Classes, Classes=="2", - c(Classes))
Dados Classe3 <- subset (Dados Classes, Classes=="3", - c(Classes))

Criando as matrizes de correlagao.

MatCorCCA <- rcorr (as.matrix(Dados Classes[,1:44]), type = c("pearson"))
MatCorCCAl <- rcorr(as.matrix(Dados Classel[,1:44]), type = c("pearson"))
MatCorCCA2 <- rcorr(as.matrix (Dados Classe2[,1:44]), type = c("pearson"))

MatCorCCA3 <- rcorr(as.matrix (Dados Classe3[,1:44]), type c("pearson"))

Testando a igualdade das matrizes de correlacdo entre as classes e entre a amostra total pelo

teste de Jennrich (1970).

cortest.jennrich (MatCorCCAlS$r,MatCorCCA2Sr, nl= 401, n2= 669)

cortest.jennrich (MatCorCCAlS$r,MatCorCCA3Sr, nl= 401, n2= 347)

cortest.jennrich (MatCorCCA2$r,MatCorCCA3Sr, nl= 669, n2= 347)

cortest.jennrich (MatCorCCA1Sr, MatCorCCASr, nl= 401, n2= 1417)

cortest.jennrich (MatCorCCA2Sr, MatCorCCASr, nl= 669, n2= 1417)
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cortest.jennrich (MatCorCCA3Sr, MatCorCCASr, nl= 347, n2= 1417)

Calculo do determinante de cada matriz de correlagdo. Quanto mais préximo de zero maior o
numero de correlagdes significativas, ao contrario quanto mais proximo de 1 menor o numero de
correlacdes significativas (Field, 2017).

det (MatCorCCASr)

det (MatCorCCAlSr)

det (MatCorCCA25r)

det (MatCorCCA3S$Sr)

Analisando por meio do grafico de correlagao cada uma das classes.

corrplot (MatCorCCA1Sr, method = "shade", bg= "orange", type="lower", addgr
id.col = T, diag = F, tl.cex = 0.6, tl.pos = "1", tl.col = "black", tl.offs
et = 0.3, order="original", p.mat = MatCorCCAl$P, sig.level = 0.05, insig =
"blank")

corrplot (MatCorCCA2Sr, method = "shade", bg= "orange", type="lower", addgr
id.col = T, diag = F, tl.cex = 0.7, tl.pos = "1", tl.col = "black", tl.offs
et = 0.2, order="original", p.mat = MatCorCCA2$P, sig.level = 0.05, insig =
"blank")

corrplot (MatCorCCA3Sr, method = "shade", bg= "orange", type="lower", addgr
id.col = T, diag = F, tl.cex = 0.7, tl.pos = "1", tl.col = "black", tl.offs
et = 0.2, order="original", p.mat = MatCorCCA3$P, sig.level = 0.05, insig =
"blank™)

Criando uma fungao de cor com breaks para analisar o heatmap.

palette <- c("RdY1lBu")

breaks <- c(seqg(-1,-0.11,1length=5),
seqg(-0.10,0.29, length=5),
seqg(0.30,0.99, length=5))

Colorfunc <- col bin(palette, bins = breaks)

Heatmap interativo da matriz de correlagéo de cada uma das classes. As correlagdes fortemente
negativas sdo vermelhas e as fortemente positivas estdo na cor azul.

d3heatmap (MatCorCCAlSr, colors = Colorfunc, k row = 1, k col = 4)

d3heatmap (MatCorCCA2S$r, colors

Colorfunc, k row

Il
=
~

k col

Il
o~

d3heatmap (MatCorCCA3Sr, colors Colorfunc, k row = 1, k col

Il
o~

Criando uma fungao de cor com breaks para analisar o heatmap.
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palette <- c("RdAY1lBu")

breaks <- c(seq(-1,-0.11,1length=5),
seq(-0.10,0.29, length=5),
s5eqg(0.30,0.99, 1length=5))

Colorfunc <- col bin(palette, bins = breaks)

Heatmap interativo da matriz de densidade dos fatores de cada uma das classes.

DensCCAl <- read excel ("Matriz de densidade.xlsx", sheet = 1)
DensCCAl <- as.data.frame (DensCCAl)
rownames (DensCCAl) <- DensCCAl[,1]

DensCCAl1[,1] <- NULL

DensCCA2 <- read excel ("Matriz de densidade.xlsx", sheet

Il
N

DensCCA2 <- as.data.frame (DensCCA2)
rownames (DensCCA2) <- DensCCA2[,1]

DensCCA2[,1] <- NULL

DensCCA3 <- read excel ("Matriz de densidade.xlsx", sheet

Il
w

DensCCA3 <- as.data.frame (DensCCA3)
rownames (DensCCA3) <- DensCCA3[,1]

DensCCA3[,1] <- NULL

d3heatmap (DensCCAl, colors = Colorfunc, k row = 1, k col
cexCol = 0.8)

4,cexRow = 0.8,

d3heatmap (DensCCA2, colors = Colorfunc, k row = 1, k col = 4, cexRow = 0.8,
cexCol = 0.8)

d3heatmap (DensCCA3, colors = Colorfunc, k row = 1, k col = 4, cexRow = 0.8,
cexCol = 0.8)

Nomeando as classes.

Dados <- Dados %>%

mutate (CCA = case when (CCA == ~ "Interesse de Grupo",
CCA == ~ "Idedblogos",
CCA == ~ "Quase Idedlogos"))

Analisando a matriz de correlagédo dos fatores de cada classe. As correlagbes nao significativas
nao sao preenchidas.

Dados.Dim <- subset (Dados, select = c¢(G.G, D.S, M.S, P.Ext, CCA))



Dados.Diml <- subset (Dados.Dim, CCA == "Interesse de Grupo", -c(CCA))

Dados.Dim2 <- subset (Dados.Dim, CCA == "Ideblogos", -c(CCA))

Dados.Dim3 <- subset (Dados.Dim, CCA == "Quase Ideblogos", -c(CCA))

Matcorl <- rcorr(as.matrix (Dados.Diml), type = c("pearson"))

corrplot (MatcorlS$r, order= "FPC", addgrid.col = NA, type = "upper", number.
cex = .9, addCoef.col = "black", tl.col = "black", tl.srt = 90, p.mat = Mat
corl$pP, sig.level = 0.01, insig = "blank", diag = F)

Matcor2 <- rcorr(as.matrix (Dados.Dim2), type = c("pearson"))

corrplot (Matcor2$r, order= "FPC", addgrid.col = NA, type = "upper", number.
cex = .9, addCoef.col = "black", tl.col = "black", tl.srt = 90, p.mat = Mat
cor25P, sig.level = 0.01, insig = "blank", diag = F)

Matcor3 <- rcorr(as.matrix (Dados.Dim3), type = c("pearson"))

corrplot (Matcor3Sr, order= "FPC", addgrid.col = NA, type = "upper", number.
cex = .9, addCoef.col = "black", tl.col = "black", tl.srt = 90, p.mat = Mat
cor35P, sig.level = 0.01, insig = "blank", diag = F)

Analisando as correlagdes significativas.
Usaremos uma fungéo para formatar a matriz de correlacdo em uma tabela de colunas.

Coluna 1: os labels das linhas da matriz de correlagao (variavel 1 do teste de correlagéo);
Coluna 2: os labels das colunas da matriz de correlacao (variavel 2 do teste de correlagéo);
Coluna 3: os coeficientes de correlacado; Coluna 4: p-vlues das correlagoes.

cormat : matriz com os coeficientes de correlacao.

pmat : matriz com os p-values de cada correlacao.

flattenCorrMatrix <- function (cormat, pmat) {
ut <- upper.tri(cormat)

data.frame (

row = rownames (cormat) [row (cormat) [ut]],
column = rownames (cormat) [col (cormat) [ut]],
cor =(cormat) [ut],

p = pmat[ut]
)

Criando e salvando uma tabela de correlagao e p-value para cada classe.

MatCorCCAl <- rcorr(as.matrix (Dados Classel[,1:44]), type = c("pearson"))
MatCorCCAl <- flattenCorrMatrix (MatCorCCAlSr, MatCorCCALSP)

write.table (MatCorCCAl, file = "Pearson CCAl.txt")
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MatCorCCA2 <- rcorr (as.matrix(Dados Classe2[,1:44]), type = c("pearson"))
MatCorCCA2 <- flattenCorrMatrix (MatCorCCA2Sr, MatCorCCA2SP)

write.table (MatCorCCA2, file = "Pearson CCA2.txt")

MatCorCCA3 <- rcorr(as.matrix (Dados Classe3[,1:44]), type = c("pearson"))
MatCorCCA3 <- flattenCorrMatrix (MatCorCCA3$r, MatCorCCA3SP)

write.table (MatCorCCA3, file = "Pearson CCA3.txt")

Nos arquivos das correlagdes de cada classe realizamos os seguintes tratamentos:

1. Aplicamos valor zero para as correlagdes nao significativas e baixas (entre - 0,16 : 0,16)
substituimos os labels por nimeros (ao importar aos dados para analise deve-se ordenar
os titulos das colunas);

2. Tornamos todos os coeficientes com seus valores em modulo (retiramos o sinal de
negativo);

3. Excluimos a coluna A e coluna E (p-value). Ao final sobram trés colunas, duas com os
labels e uma com as correlacgoes;

4. Realizamos uma classificacdo personalizada em niveis (row x column) para cada uma
das classes. O objetivo é organizar da mesma forma os dados de todas as classes.

5. As funcgbes do pacote tnet reconhecem apenas uma rede com os nos definidos ou
formato de matriz. Dessa forma, realizamos uma procv substituindos os labels pelos
codigos numericos para cada no.(Substituir os pontos por virgulas).

6. Carregamos os dados para cada classe e rodamos no tnet para calcular as
centralidades. Usamos a funcdo symmetrize_w para simetrizar a matriz de correlacao
(antes estavamos apenas com a parte superior).

MatCCAl <- read excel("Matriz cor das classes.xlsx", sheet = 7)
MatCCA2 <- read excel ("Matriz cor das classes.xlsx", sheet = 8)
MatCCA3 <- read excel ("Matriz cor das classes.xlsx", sheet = 9)

Construindo as centralidades degree, betweenneess e closeness para cada uma das classes.

#Classe 1

classel <- as.tnet (MatCCAl, type = "welighted one-mode tnet")

classel <- symmetrise w(classel)

degreeCCAl <- degree w(classel,measure=c ("degree", "output", "alpha"), type="
in", alpha= 0.5)

betweennessCCAl <- betweenness w(classel,directed=NULL, alpha= 0.5)



closenessCCAl <- closeness w(classel, directed=NULL, gconly=TRUE, precomp.d
ist=NULL, alpha= 0.5)

#Classe 2

classe?2 <- as.tnet (MatCCA2, type = "weighted one-mode tnet")

classe2 <- symmetrise w(classe2)

degreeCCA2 <- degree w(classeZ,measure=c ("degree", "output","alpha"), type="
in", alpha= 0.5)

betweennessCCA2 <- betweenness w(classe2,directed=NULL, alpha= 0.5)

closenessCCA2 <- closeness w(classe2, directed=NULL, gconly=TRUE, precomp.d
ist=NULL, alpha= 0.5)

#Classe3

classe3 <- as.tnet (MatCCA3, type = "weighted one-mode tnet")

classe3 <- symmetrise w(classe3)

degreeCCA3 <- degree w(classe3,measure=c ("degree","output","alpha"), type="
in", alpha= 0.5)

betweennessCCA3 <- betweenness w(classe3,directed=NULL, alpha= 0.5)

closenessCCA3 <- closeness w(classe3, directed=NULL, gconly=TRUE, precomp.d
ist=NULL, alpha= 0.5)

Criando e salvando um arquivo com as centralidades de todas as classes.

centralidadesCCAl <- Reduce (function(x,y) merge(x,y,1l, all = T), list(degre
eCCAl, betweennessCCAl, closenessCCAl))

centralidadesCCA2 <- Reduce (function(x,y) merge(x,y,1l, all = T), list(degre
eCCA2,betweennessCCA2, closenessCCA2))
centralidadesCCA3 <- Reduce (function (x,y) merge(x,vy,1l, all = T), list(degre
eCCA3,betweennessCCA3, closenessCCA3))
Centralidades <- full join(centralidadesCCAl, centralidadesCCA2, by = "node
" $>%

full join(., centralidadesCCA3, by = "node")
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write sav(Centralidades, path = "Centralidades das Classes.sav")

write.table (Centralidades, file = "Centralidades das Classes.txt")

Extraindo tabelas com as centralidades de cada classe.

centralidadesCCAl <- as.matrix (centralidadesCCAl)

centralidadesCCA2 <- as.matrix (centralidadesCCA2)

centralidadesCCA3 <- as.matrix (centralidadesCCA3)

stargazer (centralidadesCCAl, centralidadesCCA2, centralidadesCCA3,
title = "Centralidades de cada Classe",
type="html",
out="CentralitysCCA.txt",
intercept.bottom = F,
intercept.top = T,

digits=4)

centralidades <- as.matrix (Centralidades)
stargazer (centralidades,
title = "Centralidades das Classe",
type="html",
out="CentralitysCCAG.txt",
intercept.bottom = F,
intercept.top = T,
digits=4)
Com intuito de demonstrar a diferenca entre a técnica de CCA e Cluster, abaixo realizamos uma

analise de cluster na mesma base e cruzamos com um teste qui-quadrado e Kappa para apontar
a diferenca entre ambas.

Scree Plot

df <- scale(Dados Classes)
fviz nbclust (df, clara, method = "silhouette")+

theme classic()

Rodando a técnina de Cluster com distancia euclidiana por meio do método Ward.

Dados Classes <- subset (Dados Classes, select = - c(Classes))
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dd <- dist(scale(Dados_Classes), method = "euclidean")

hc <- hclust (dd, method = "ward.D2")

Apresentando o grafico do dendograma seguindo o numero de classes encontradas e ndo o
numero 6timo de clusters definido anteriormente.

fviz _dend(hc, k = 3,

cex = 0.5,
main = "",

xlab = "Objects", ylab = "Distance", sub = "",
k colors = c("#2ESFDF", "#FC4EO7", "#E7B800"),

color labels by k = TRUE,
rect = TRUE,
rect border = c("#2E9FDF", "#FC4EQ7"),

rect fill = TRUE)

Realizando o agrupamento dos casos em Clusters por meio do método K-means.

set.seed (123)

km.res <- kmeans (df, 3, nstart = 25)
Definindo os casos de cada cluster.
cluster <- km.resS$Scluster

Acrescentando a variavel do cluster na base de dados.

Dados <- Dados %>%

mutate (Cluster = (cluster))

Cluster plot

fviz cluster (km.res, data = Dados Classes,

main = ,
palette = c("#E7B800", "#FC4EQ7", "#2E9FDF"),
ellipse.type = "euclid",

ellipse.alpha = 0.5,
star.plot = TRUE,

repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal ()
)

Apresentando uma tabela cruzada entre os Clusters e as Classes, seguida do teste Qui-
quadrado que indica uma associagao entre ambas as variaveis.
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Crosstab <- with (Dados, table (CCA, Cluster))
round (prop.table (Crosstab, margin = 2), 2)
plot (Crosstab)

chisqg.test (Crosstab)

Selecionando as variaveis que representam o Cluster e as Classes para aplicar o teste Kappa
que apresentou um resultado baixo para as variaveis Classes e Cluster

Kapa <- subset (Dados, select = c(CCA.01, Cluster))

kappa?2 (Kapa, weight = "equal")
Analisando a relacdo entre cada dimensao politica e as classes.

Dados %>%

ggplot (aes (x = factor(CCA), fill = factor(G.G))) +

geom bar (position = "fill") +

scale y continuous(name = "Within group Percentage"
, labels = scales::percent) +

xlab ("CCA"™)

Dados %>%

ggplot (aes(x = factor (CCA), fill = factor(D.S))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"
, labels = scales::percent) +
xlab ("CCA"™)

Dados $%>%

ggplot (aes(x = factor (CCA), fill = factor(M.S))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"

, labels = scales::percent) +

xlab ("CCA")

Dados %>%

ggplot (aes (x = factor (CCA), fill = factor(P.Ext))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"

, labels = scales::percent) +
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xlab ("CCA™)

Realizando o agrupamento dos casos seguindo a escala adota. Para facilitar a compreensao
dividimos as dimensoées da cultura politica em 5 grupos acompannhando o tamanhho da escala
Likert adotada.

Dados <- Dados %>%

mutate (GG = case when(G.G >= 'l' & G.G <= '1.99' ~ "1.DF",
G.G >= '2'" & G.G <= '2.99'" ~ "2.Dm",
G.G >= '3'" & G.G <= '3.49' ~ "3.nCnD",
G.G >= '3.5" & G.G <= '4.49' ~ "4.Cm",
G.G >= '"4.5'" & G.G <= '5'" ~ "5.CF"),
DS = case when(D.S >= 'l' & D.S <= '1.99' ~ "1.DF",
D.S >= '2'" & D.S <= '2.99" ~ "2.Dm",
D.S >= '3' & D.S <= '3.49' ~ "3.nCnD",
D.S >= '3.5"'" & D.S <= '4.49' ~ "4.Cm",
D.S >= '4.5' & D.S <= '5' ~ "5.CF"),
MS = case when(M.S >= 'l1' & M.S <= '1.99' ~ "1.DF",
M.S >= '2' & M.S <= '2.99' ~ "2.Dm",
M.S >= '3' & M.S <= '3.49' ~ "3.nCnD",
M.S >= '3.5'" & M.S <= '"4.49' ~ "4.Cm",
M.S >= '4.5' & M.S <= '5' ~ "5.CF"),

PE = case when(P.Ext >= 'l' & P.Ext <= '1.99'" ~ "1.DF",
P.Ext >= '2' & P.Ext <= '2.99' ~ "2.Dm",
P.Ext >= '3' & P.Ext <= '3.49' ~ "3.nCnD",
P.Ext >= '3.5' & P.Ext <= '4.49' ~ "4 .Cm",

P.Ext >= '4.5'" & P.Ext <= '5' ~ "5.CF"))

Cruzamento dos grupos homogéneos e classes correlacionais.

Dados $%>%

ggplot (aes(x = factor(CCA), fill = factor(GG))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"

, labels = scales::percent) +

xlab ("CCA")

Dados %>%
ggplot (aes(x = factor (CCA), fill = factor(DS))) +
geom bar (position = "fill") +
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scale y continuous (name = "Within group Percentage"

, labels = scales::percent) +
xlab ("CCA™")
Dados %>%
ggplot (aes (x = factor(CCA), fill = factor(MS))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"
, labels = scales::percent) +
xlab ("CCA"™)
Dados %>%
ggplot (aes (x = factor(CCA), fill = factor(PE))) +
geom bar (position = "fill") +
scale y continuous(name = "Within group Percentage"
, labels = scales::percent) +

xlab ("CCA")
ACM com com base nas dimensdes da cultura politica analisado pelos cluster gerados para cada
dimensdo. Andlise da amostra total e em seguida para cada classe.

Selecionando as variaveis de analise e trasnsformando-as em fator para rodar a ACM.

DadosACM <- subset (Dados, select = c(GG,DS,MS,PE, CCA, Mudvl8 14, MantVv1814
)) %>%

rename (Mudou = Mudv18 14,

Manteve = MantV1814) %>%

mutate (Mudou = case_ when (Mudou == ~ "Mudou para Bolsonaro",
Mudou == ~ "Mudou para Haddad"
),
Manteve = case when (Manteve == 1 ~ "Manteve direita",
Manteve == ~ "Manteve esquerda")
)
cols <- c("GG","DS","MS","PE", "CCA","Mudou","Manteve")

DadosACM[cols] <- lapply(DadosACM[cols], factor)

dados.active <- DadosACM

dados.activel <- subset (DadosACM, CCA=="Interesse de Grupo", - c(CCA))
dados.active2 <- subset (DadosACM, CCA=="Idedlogos", - <c(CCA))
dados.active3 <- subset (DadosACM, CCA=="Quase Ideblogos", - <c(CCA))

183



Retirando casos outliers.

dados.active?2 <- dados.active2[-c(77,184),]

Contruindo as nuvens da ACM

res.mca <- MCA(dados.active, quali.sup = c(5), graph = T)

res.mcal <- MCA (dados.activel, graph

I
H

res.mca2 <- MCA (dados.active2, graph

Il
H

res.mca3 <- MCA (dados.active3, graph = T)

Explorando as variaveis selecionadas

### Amostra total

for (i in 1:7) {
plot (dados.active[,1i], main = toupper (colnames (dados.active) [i]),

ylab = "Frequéncia", col="red", las = 3)

### Classe 1

for (i in 1:06) {

plot (dados.activel[,i], main = toupper (colnames (dados.activel) [i]),

ylab = "Frequéncia", col="red", las = 3)

### Classe 2

for (1 in 1:6) {

plot (dados.active2[,i], main = toupper (colnames (dados.active2) [i]),

ylab = "Frequéncia", col="red", las = 3)

### Classe 3

for (1 in 1:06) {

plot (dados.active3[,i], main = toupper (colnames (dados.activeld) [i]),

ylab = "Frequéncia", col="red", las = 3)
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Grafico de correlagéo entre as variaveis de analise e as dimensbes da ACM.

fviz mca var (res.mca, choice = "mca.cor",
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal ())

fviz mca var (res.mcal, choice = "mca.cor",
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal ())

fviz mca var (res.mca2, choice = "mca.cor",
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal ())

fviz mca var (res.mca3, choice = "mca.cor",
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal ())

Grafico com a variancia explicada por cada dimensao

fviz eig(res.mca, addlabels = TRUE, ylim = c(0, 25), main
")

fviz eig(res.mcal, addlabels = TRUE, ylim = c(0, 25), main
fviz eig(res.mca2, addlabels = TRUE, ylim = c(0, 25), main
fviz eig(res.mca3, addlabels = TRUE, ylim = c(0, 25), main

Construindo o objeto variavel para analisar as variaveis

var <- get mca var (res.mca)

varl <- get mca var (res.mcal)
var2 <- get mca var (res.mca2)

var3 <- get mca var (res.mca3)

Construindo o objeto referente aos individuos para analisar as os casos

ind <- get mca ind(res.mca)

indl <- get mca ind(res.mcal)

"Amostra

"Classe
"Classe

"Classe

total
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ind2 <- get mca ind(res.mca2)

ind3 <- get mca ind(res.mca3)

Grafico com a qualidade de representagéo das categorias pelas duas dimensoes

fviz cos2(res.mca, choice = "var", axes = 1:2)

fviz cosZ(res.mcal, choice = "var", axes = 1:2)
fviz cos2Z(res.mca2, choice = "var", axes = 1:2)
fviz cosZ(res.mca3, choice = "var", axes = 1:2)

Grafico com as variaveis que contribuem para formar a dimensao 1.

fviz contrib (res.mcal, choice = "var", axes = 1, top = 15)

fviz contrib (res.mca2, choice = "var", axes = 1, top = 15)

fviz contrib (res.mca3, choice var axes 1, top = 15)

Grafico com as variaveis que contribuem para formar a dimensao 2.

fviz contrib (res.mcal, choice = "var", axes = 2, top = 15)
fviz contrib (res.mca2, choice = "var", axes = 2, top = 15)
fviz contrib (res.mca3, choice = "var", axes = 2, top = 15)

Grafico com a contribuicdo das categorias para as duas dimensbes

fviz contrib(res.mca, choice = "var", axes = 1:2)
fviz contrib(res.mcal, choice = "var", axes = 1:2)
fviz contrib(res.mca2, choice = "var", axes = 1:2)

fviz contrib (res.mca3, choice

var",

axes = 1:2)
Construgao do objeto para estimar os efeitos e significancia das variaveis e categorias

res.desc <- dimdesc(res.mca, axes = c(1,2))

res.descl <- dimdesc(res.mcal, axes = c(1,2))
res.desc?2 <- dimdesc (res.mca2, axes = c(1,2))
res.desc3 <- dimdesc (res.mca3, axes = c(1,2))

options (scipen = 999)

Efeitos e significancia das variaveis e categorias por dimensao

res.desc|]
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res.descl[]
res.desc2[]

res.desc3[]

Analise dos individuos que mudaram o voto de 2014 para 2018.

fviz mca ind(res.mcal,

label = "none", # hide individual labels
habillage = 5, # color by groups

palette = c("RdY1Bu"),

addEllipses = TRUE, ellipse.type = "confidence",

ggtheme = theme minimal(), title = "Mudanca de voto - Classe 1")

fviz mca ind(res.mca2,

label = "none", # hide individual labels
habillage = 5, # color by groups

palette = c("RdAY1Bu"),

addEllipses = TRUE, ellipse.type = "confidence",

ggtheme = theme minimal (), title = "Mudanca de voto - Classe 2")

fviz mca ind(res.mca3,

label = "none", # hide individual labels
habillage = 5, # color by groups

palette = c("RdY1lBu"),

addEllipses = TRUE, ellipse.type = "confidence",

ggtheme = theme minimal (), title = "Mudanca de voto - Classe 3")

Analise da nuvem de individuos pelo cos?

### Amostra total

fviz mca ind(res.mca, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal ())

### Classe 1
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fviz mca ind(res.mcal, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,

alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal ())
### Classe 2
fviz mca ind(res.mca2, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,

alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal ())
### Classe 3
fviz mca ind(res.mca3, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,
alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal ())

Analise da distribuicdo dos individuos para certas crencas

### Amostra total

fviz ellipses(res.mca, c("GG",
"DS",
"MS",
"PE",
"CCA"

), addlabels = T, ylim = c(-1, 1),geom = "point", addEllipses = T,
ellipse.type = "euclid", pointsize = 0.5, ggtheme = theme minimal ())

### Classe 1

fviz ellipses(res.mcal, c("GG",

HDSH,



"MS" ,

" PE "

), addlabels = T, ylim = c(-1,
ellipse.type = "euclid", pointsize = 0.
### Classe 2
fviz ellipses(res.mcaz, c("GG",

" DS " ,

"MS " ,

" PE "

), addlabels = T, ylim = c(-1,
ellipse.type = "euclid", pointsize = 0
### Classe 3
fviz ellipses(res.mca3, c("GG",

" DS " 0

"MS " 0

" PE "

), addlabels = T, ylim = c(-1,
ellipse.type = "euclid", pointsize = 0
Analise das categorias com destaque pelo cos?
### Amostra total
fviz mca var(res.mca, col.var = "cos2",

gradient.cols = c("white",
repel = TRUE,
alpha.var = 1, shape.var =

ggtheme theme minimal (),

### Classel

fviz mca var(res.mcal, col.var = "cos2",

gradient.cols = c("white",

repel

TRUE,

alpha.var = 1, shape.var =

1) ,geom = "point", addEllipses = T,
5, ggtheme = theme minimal ())

1) ,geom = "point", addEllipses = T,
.5, ggtheme = theme minimal ())

1) ,geom = "point", addEllipses = T,
.5, ggtheme = theme minimal ())
"blue", "red") p

20,

title = "Mapa ACM - Amostra Total")
"blue", "red") 0

20,
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ggtheme = theme minimal (), title = "Mapa ACM - Classe 1")

### Classe2

fviz mca var (res.mca2, col.var = "cos2",

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,

alpha.var = 1, shape.var = 20,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa ACM - Classe 2")
### Classel
fviz mca var (res.mca3, col.var = "cos2",

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,
alpha.var = 1, shape.var = 20,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa ACM - Classe 3")

Analise das variaveis selecionando as categorias por cos? com destaque pelo cos?

### Amostra total

fviz mca var (res.mca, select.var = list(cos2 = 0.15), col.var = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal (), title = "Mapa ACM - Amostra Total")

### Classe 1

fviz mca var(res.mcal, select.var = list(cos2 = 0.2), col.var = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa ACM - Classe 1")

### Classe 2

fviz mca var(res.mca2, select.var = list(cos2 = 0.20), col.var = "cos2",

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
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repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal (), title = "Mapa ACM - Classe 2")

### Classe 3

fviz mca var (res.mca3, select.var = list(cos2 = 0.20), col.var = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa ACM - Classe 3")

Analise da nuvem de individuos pelo cos?

### Amostra total

fviz mca ind(res.mca, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,

alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal (), title = "Mapa Individuos ACM - Amos
tra Total")
### Classe 1
fviz mca ind(res.mcal, col.ind = "cos2",

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,

alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa Individuos ACM - Clas
se 1")
### Classe 2
fviz mca ind(res.mca2, col.ind = "cos2",

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal(), title = "Mapa Individuos ACM - Clas
se 2")
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### Classe 3

fviz mca ind(res.mca3, col.ind = "cos2",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.ind = 1, shape.ind = 20,

ggtheme = theme minimal (), title = "Mapa Individuos ACM - Clas
se 3")

Analise das categorias com destaque pela contribuigéo.

### Amostra total

fviz mca var (res.mca, select.var = list(contrib = 10), col.var = "contrib",
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.var = 1, shape.var = 20,

ggtheme = theme minimal (), title = "Varidveis Contribuic&o ACM
- Amostra Total")

### Classe 1

fviz mca var (res.mcal, select.var = list(contrib = 10), col.var = "contrib"

4

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),

repel = TRUE,

alpha.var = 1, shape.var = 20,

ggtheme = theme minimal (), title = "Variaveis Contribuicdo - C
lasse 1")
### Classe 2
fviz mca var(res.mca2, select.var = list(contrib = 10), col.var = "contrib"

gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.var = 1, shape.var = 20,

ggtheme = theme minimal (), title = "Variaveis Contribuicdo - C
lasse 2")

### Classe 3



fviz mca var(res.mca3, select.var = list(contrib = 10), col.var = "contrib"

’
gradient.cols = c("white", "blue", "red"),
repel = TRUE,
alpha.var = 1, shape.var = 20,
ggtheme = theme minimal (), title = "Variaveis Contribuicdo - C

lasse 3")

Aumentando a validade interna dos dados por meio do Prpensity case-matching control(Burgette,
Griffin, McCaffrey, 2017). O objetivo é tonrar os casos homogéneos com intuito de reduzir
possibilidades dos resultados terem sido influenciado por algum vies dos casos analisados.

Usaremos o pacote twang que permite aplicar a psm para mais de dois grupos. Método ATE.

set.seed (123)
DadosS$SCCA <- as.factor (DadosS$CCA)
mnps.Dados <- mnps (CCA ~ G.G + D.S + M.S + P.Ext,

data = Dados,

estimand = "ATE",
stop.methods = c("es.max"),
verbose = F,

n.tress = 10000)

Analise grafica dos pesos.

Um pressuposto fundamental na analise de pontuacéo de propensao é que cada individuo tem
uma probabilidade ndo nula de receber cada tratamento. A plausibilidade deste pressuposto
pode ser avaliada examinando a sobreposicao das distribuicdes dos pesos de propensao
empirica (McCaffrey et al., 2013). Este diagnoéstico esta disponivel utilizando o argumento plots =
2 na funcao plot (o grafico com boxplot) (Burgette, Griffin, McCaffrey, 2020). Pode-se utilizar a
opcao de subconjunto para especificar qual stop.method que desejamos que esteja presente no
grafico.

plot (mnps.Dados, plots 1)

plot (mnps.Dados, plots 2)

Agregando os pesos a base de dados.

Dados$w.Fator <- get.weights (mnps.Dados, stop.method = "es.max")

design.mnps <- svydesign (ids=~1, weights=~w.Fator, data=Dados)

Calculando os pesos utilizando os itens da CCA.

set.seed (123)
DadosS$CCA <- as.factor (Dados$CCA)

Dados$Idade <- as.numeric (Dados$Idade)
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mnps.Dados <- mnps (CCA ~ G.Saude +

.Creche +
.Desmatamento +
CHIV +

.Escola +

LUF +

FIES +

.MRua +

.Negro +

.Carentes +

.LGBT +

.Desigualde +
.Bolsa.Fam +
.Cult.Arte +
.Rouanet +
.Habit.Pop +
.MCasaMvida +

.DH +

.Passe.livre +
.Cota.renda +
.Apoio.negro +
.Apoio.mulher +
.Pobre.esforcar.inv +
.Acao.social +
.Igualdade +
.Falta.igualdade +
.Prob.igualdade +
.Escravidao.negro +
.Negro.brc.inv +
.Negro.preconceito +
.Cota.negro +
.Menino.menina.inv +
.Familia.inv +
.Lei.gay +
.Gay.F.armada +

.Educ.sexual +

zZ =2 =z zZz =z 2 ©® w »wWw x™¥ W ® wWw xH® wH® X H®H X W HXT O QO Q Q Q Q Q Q@ O Q@ O Q@ Q@ @ @

.Mulheres.sub.inv +
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N.Aborto +

PE.Mercosul +
PE.Venezuela +
PE.Ajuda.estrangeiros +
PE.Imigrante.europeu +
PE.Imigrante.guerra +
PE.Imigrante.Ven,

data = Dados,

estimand = "ATE",
stop.methods = c("es.max"),
verbose = F,

n.tress = 10000)

Analise grafica dos pesos.

plot (mnps.Dados, plots = 1)

plot (mnps.Dados, plots = 2)

Agregando os pesos a base de dados.

Dados$w.psm <- get.weights (mnps.Dados, stop.method = "es.max")

design.mnps <- svydesign (ids=~1, weights=~w.psm, data=Dados)

Usaremos o pacote twang que permite aplicar a psm para mais de dois grupos. Método ATE.

set.seed (123)
DadosS$CCA <- as.factor (Dados$CCA)

mnps.Dados <- mnps (CCA ~ PosPol + Etnia + Sexo + Ativ_Prof + Instrucao + Re
nda,

data = Dados,

estimand = "ATE",
stop.methods = c("es.max"),
verbose = F,

n.tress = 10000)

Analise grafica dos pesos.

plot (mnps.Dados, plots = 1)

plot (mnps.Dados, plots = 2)

Agregando os pesos a base de dados.

DadosS$w.demograficas <- get.weights (mnps.Dados, stop.method = "es.max")
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design.mnps <- svydesign (ids=~1, weights=~w.demograficas, data=Dados)

Usaremos o pacote twang que permite aplicar a psm para mais de dois grupos. Método ATT.
Referéncia Classe 1.
library (twang)
set.seed (123)
DadosS$SCCA <- as.factor (Dados$CCA)
mnps.Dados.ATT <- mnps (CCA ~ G.G + D.S + M.S + P.Ext,
data = Dados,
estimand = "ATT",
treatATT = "Interesse de Grupo",
verbose = FALSE,

stop.methods = c("es.max"),

n.tress = 10000)

Analise dos graficos.

plot (mnps.Dados.ATT, plots

I
—

plot (mnps.Dados, plots = 2, subset = "es.max")

plot (mnps.Dados.ATT, plots 3, pairwiseMax = FALSE)

plot (mnps.Dados.ATT, plots 4)

Gerando o arquivo com o propensity score para cada classe.

PropScore <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2)

write sav (PropScore, path = "Propensity score das classes.sav")

write.table (PropScore, file = "Propensity score das classes.txt")
PropScore2 <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2, collapse.to = "covariat
e")

write sav (PropScore2, path = "PropScore colapsado Cov.sav")

write.table (PropScore2, file = "PropScore colapsado Cov.txt")

tab3 <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2, collapse.to = "stop.method")

Agregando os pesos a base de dados.
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Dados$w.ATTCl <- get.weights (mnps.Dados.ATT, stop.method = "es.max")
design.mnps <- svydesign (ids=~1, weights=~w.ATTCl, data=Dados)

Usaremos o pacote twang que permite aplicar a psm para mais de dois grupos. Método ATT.
Referéncia Classe 2.

set.seed (123)

DadosS$SCCA <- as.factor (DadosS$SCCA)

mnps.Dados.ATT <- mnps (CCA ~ G.G + D.S + M.S + P.Ext,

data = Dados,

estimand "ATT",

treatATT

"Ideblogos",
verbose = FALSE,
stop.methods = c("es.max"),

n.tress = 10000)

Analise dos graficos.

plot (mnps.Dados.ATT, plots = 1)

plot (mnps.Dados, plots = 2, subset = "es.max")

plot (mnps.Dados.ATT, plots = 3, pairwiseMax = FALSE)

plot (mnps.Dados.ATT, plots = 4)

Gerando o arquivo com o propensity score para cada classe.

PropScore <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2)

write sav (PropScore, path = "Propensity score das classes.sav")

write.table (PropScore, file = "Propensity score das classes.txt")
PropScore2 <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2, collapse.to = "covariat
e")

write sav (PropScore2, path = "PropScore colapsado Cov.sav")

write.table (PropScore2, file = "PropScore colapsado Cov.txt")
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tab3 <- bal.table (mnps.Dados.ATT, digits = 2, collapse.to = "stop.method")

Agregando os pesos a base de dados.

Dados$w.ATTC2 <- get.weights (mnps.Dados.ATT, stop.method = "es.max")

design.mnps <- svydesign (ids=~1, weights=~w.ATTC2, data=Dados)

TESTANDO AS HIPOTESES

Selecionando as variaveis para analise de regressao.

Dados.R <- subset (Dados, select = c(DCCAle2,
DCCAle3,
DCCA3e2,
CCA,
CCA.01,

CCA _Ord,

CCA Ordinv,
G.G,

D. S,

M.S,

P.Ext,

w.psm,
PosPol,

Sexo,
0.Sexual,
Estado Civil,
Etnia,
Ativ_Prof,
Renda,

Idade,
Religiao,
Instrucao,
Religiosidade,
v.18 14,

VV_18 14))

Separando por meio do Split a base de dados de acordo com as Classes.

Dados.R Classel <- subset (Dados.R, CCA.0l == "1")

Dados.R ClasseZ2 <- subset (Dados.R, CCA.01 == "2")
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Dados.R Classe3 <- subset (Dados.R, CCA.01 == "3")

Hipdtese 1: Quanto mais a direita no espectro politico maior as preferéncias por redugdes na
dimensao gastos do governo.
DadosH1 <- Dados.R
fitl <- 1m(G.G ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH1l)
summary (fitl)
plot (fitl, 1:6)
dwtest (£fitl)
zredl <- as.matrix(stdres (fitl))
L1 <- as.matrix (hatvalues (fitl))
L1H <- as.matrix (L1[L1>2*10/1417])

ols plot dfbetas(fitl)

Apds uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosHl <- DadosHl[-c(313,369,378,1235,337,154,989,1186,570,518,656,1173,12
57,1177,1246,377,393,349,1102,978,201,1176,1118,1182,459,941,46,338,395,478
,56,72,582,311,162,1269,453,155,988,278,911,1313,903,745,893,779,789,1361,9
79),]

fitl <- 1Im(G.G ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +

Etnia +
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Estado Civil,
data = DadosH1)
summary (fitl)
plot (fitl, 1:06)
dwtest (£fitl)
zredl <- as.matrix(stdres (fitl))
L1 <- as.matrix (hatvalues (fitl))

ols plot dfbetas(fitl)

Testando a hipotese para cada classe separadamente.

###Classe 1

DadosH1.1l <- Dados.R Classel

fitl.1l <- Im(G.G ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH1l.1)

summary (fitl.1)

plot (fitl.1, 1:6)

dwtest (£itl.1)

zredl.l <- as.matrix(stdres (fitl.1))

L1.1 <- as.matrix (hatvalues (fitl.1))

L1.1H <- as.matrix(L1.1[L1.1>2*11/4011])

ols plot dfbetas(fitl.l)
###Classe 2
DadosH1.2 <- Dados.R Classe2
fitl.2 <- 1Im(G.G ~

w.psm +

PosPol +

Religiosidade +
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Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH1.2)
summary (fitl.2)
plot (fitl.2, 1:6)
dwtest (£fitl.2)
zredl.2 <- as.matrix(stdres(fitl.2))
L1.2 <- as.matrix (hatvalues (fitl.2))
L1.2H <- as.matrix(L1.2[L1.2>2*11/669])
ols plot dfbetas(fitl.2)
###Classe 3
DadosH1.3 <- Dados.R Classe3
fitl.3 <- Im(G.G ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH1.3)
summary (fitl.3)
plot (£fitl.3, 1:6)
dwtest (£itl.3)
zredl.3 <- as.matrix(stdres (fitl.3))
L1.3 <- as.matrix(hatvalues (£itl.3))
L1.3H <- as.matrix(L1.3[L1.3>2*11/347])

ols plot dfbetas(fitl.3)

201



Apods uma anadlise de diagnadtico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Classe 1

DadosHl.l <- DadosHl.1l[-c(333,154,322,56,157,328,285,338,302,297,136,179,21
4,331,46,332,156,81,202,72,280), 1]

fitl.1 <- 1Im(G.G ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH1.1)
summary (fitl.1)
plot (fitl.1, 1:6)
dwtest (fitl.1)
zredl.l <- as.matrix(stdres(fitl.1))
L1.1 <- as.matrix (hatvalues (fitl.1))
ols plot dfbetas(fitl.1l)
###Classe 2

DadosH1l.2<- DadosHl.2[-c(119,397,574,110,565,623,78,564,634,118,561,54,626,
506,259),1

fitl.2 <- 1m(G.G ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH1.2)
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summary (fitl.2)

plot (fitl.2, 1:6)

dwtest (£itl.2)

zredl.2 <- as.matrix(stdres(fitl.2))
L1.2 <- as.matrix (hatvalues (fitl.2))
ols plot dfbetas(fitl.2)

###Classe 3

DadosH1.3<- DadosHl.3[-c(154,13,98,287,132,231,215,289,226,338,198,210,313,
235,41,199,207,243,13,181), ]

fitl.3 <- Im(G.G ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH1.3)
summary (fitl. 3)
plot (£itl.3, 1:6)
dwtest (fitl.3)
zredl.3 <- as.matrix(stdres (fitl.3))
L1.3 <- as.matrix (hatvalues (fitl.3))

ols plot dfbetas(fitl.3)

Test Chow. Iremos analisar se as regressodes das 3 classes séo iguais, se ndo forem € um
indicativo de que as classes moderam a relagéo entre posicionamento politico e a preferéncia
por aumento/reducao dos gastos do governo. Relacionado a uma crena de maior/menor Estado.

yl <- subset (DadosH1l.1l, select c(G.G))

x]1 <- subset (DadosH1l.1l, select

c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
Sexo,

0.Sexual,
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Renda,
Instrucao,
Etnia,

Estado Civil))

y2 <- subset (DadosHl.2, select = c(G.G))

x2 <- subset (DadosH1l.2, select c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,
Estado Civil))

y3 <- subset (DadosH1.3, select = c(G.G))

x3 <- subset (DadosH1.3, select = c(w.psm,

PosPol,

Religiosidade,

Idade,

Sexo,

0.Sexual,

Renda,

Instrucao,

Etnia,

Estado Civil))
chow.test.1l.1l <- chow.test(yl,x1l,y2,x2)
chow.test.1.2 <- chow.test(yl,x1,y3,x3)
chow.test.1.3 <- chow.test(y2,x2,y3,x3)
print (chow.test.1.1)
print (chow.test.1.2)

print (chow.test.1.3)

Gerando e salvando em pdf, a tabela com os modelos de regressao encontrados para cada
classe, utilizando a fungdo export summs( ). Também pode-se usar a fungao stargazer do
pacote com 0 mesmo nome. Para salvar a tabela em pdf ou doc, € necessario ter instalado o
pacote MikTex.

plot summs (fitl, fitl.1l, £fitl.2, fitl.3, scale = TRUE, model.names = c("Amo
stra Total", "Interesse de Grupo", "Ideblogos", "Quase Idedlogos"))
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export summs (fitl, fitl.1l, fitl.2, fitl.3, error format = "[{conf.low}, {co

nf.high}]", to.file = "pdf", file.name = "Results.hl.pdf")
stargazer (fitl, fitl.1, fitl.2, fitl.3, type = "html", out = "Results.hl.do
c")

Hipdtese 2: Quanto mais a esquerda no espectro politico maior a concordancia por temas na
dimensao dos direitos sociais.
DadosH2 <- Dados.R
fit2 <- 1lm(D.S ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2)
summary (fit2)
plot (fit2, 1:6)
dwtest (£it2)
zred?2 <- as.matrix (stdres (fit2))
L2 <- as.matrix (hatvalues (fit2))
IL2H <- as.matrix (L2 [L2>2*10/1417])

ols plot dfbetas(fit2)

Apds uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosH2 <- DadosH2[-c(313,154,1246,162,100,10,978,1036,137,114,254,155,1235
,48,1212,72,197,893,856,783,903,443,836,514,901,1284,936,1409,808,1136, 748,
910,987,809,81,988,193,977,227,490,157,617,518), 1]

fit2 <- 1m(D.S ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +

Instrucao +
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Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2)
summary (£it2)
plot (fit2, 1:06)
dwtest (£it2)
zred?2 <- as.matrix (stdres (fit2))
L2 <- as.matrix (hatvalues (fit2))

ols plot dfbetas(fit2)

Testando a hipotese para cada classe separadamente.

###Classe 1

DadosH2.1 <- Dados.R Classel

fit2.1 <- Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH2.1)

summary (fit2.1)

plot (£fit2.1, 1:6)

dwtest (£1it2.1)

zred2.l <- as.matrix(stdres (fit2.1))

L2.1 <- as.matrix (hatvalues (fit2.1))

L2.1H <- as.matrix(L2.1[L2.1>2*11/4011])

ols plot dfbetas(fit2.1)
###Classe 2
DadosH2.2 <- Dados.R Classe2
fit2.2 <- 1Im(D.S ~

w.psm +

PosPol +
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Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.2)

summary (£it2.2)

plot (fit2.2, 1:6)

dwtest (£it2.2)

zred2.2 <- as.matrix(stdres(fit2.2))

L2.2 <- as.matrix (hatvalues (fit2.2))

L2.2H <- as.matrix (L2.2[L2.2>2*11/669])

ols plot dfbetas(fit2.2)
###Classe 3
DadosH2.3 <- Dados.R Classe3
fit2.3 <- 1Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.3)
summary (fit2.3)
plot (fit2.3, 1:6)
dwtest (£1it2.3)
zred2.3 <- as.matrix(stdres (fit2.3))

L2.3 <- as.matrix (hatvalues (fit2.3))

L2.3H <- as.matrix(L2.3[L2.3>2*11/347])

ols plot dfbetas(fit2.3)
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Apods uma anadlise de diagnadtico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Classe 1
DadosH2.1 <- DadosH2.1[-c(154,162,48,10,114,137,322,280,344,17,320),1
fit2.1 <- 1Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.1)
summary (fit2.1)
plot (fit2.1, 1:6)
dwtest (£fit2.1)
zred2.l <- as.matrix(stdres (fit2.1))
L2.1 <- as.matrix (hatvalues (fit2.1))
ols plot dfbetas(fit2.1)
###Classe 2

DadosH2.2 <- DadosH2.2[-c(634,623,54,53,600,261,399,539,119,238,564,666,520
,657,90,572,505,213,231,78,521,330,535,627,253,171,77,455,311,626,452,12,18
4,366,255,229,431),1

fit2.2 <- 1m(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH2.2)
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summary (fit2.2)

plot (£it2.2, 1:6)

dwtest (£it2.2)

zred2.2 <- as.matrix (stdres(fit2.2))
L2.2 <- as.matrix (hatvalues (fit2.2))
ols plot dfbetas(fit2.2)

###Classe 3

DadosH2.3 <- DadosH2.3[-c(287,13,194,320,289,343,319,124,280,210,182,152,19
9,132,21),1

fit2.3 <- 1lm(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.3)
summary (fit2.3)
plot (fit2.3, 1:6)
dwtest (£fit2.3)
zred2.3 <- as.matrix(stdres (fit2.3))
L2.3 <- as.matrix (hatvalues (fit2.3))
ols plot dfbetas(fit2.3)
###Classe 3
DadosH2.3 <- DadosH2.3[-c(304,20,300,75,121,183,77,32,193
)]
fit2.3 <- 1Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +

O.Sexual +
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Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.3)
summary (£it2.3)
plot (£fit2.3, 1:6)
dwtest (£it2.3)
zred2.3 <- as.matrix(stdres (fit2.3))
L2.3 <- as.matrix (hatvalues (fit2.3))
ols plot dfbetas(fit2.3)
###Classe 3
DadosH2.3 <- DadosH2.3[-c(237,128,249,247,303,268,78,209),1]
fit2.3 <- Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH2.3)
summary (fit2.3)
plot (fit2.3, 1:6)
dwtest (£it2.3)
zred2.3 <- as.matrix(stdres (fit2.3))
L2.3 <- as.matrix (hatvalues (fit2.3))
ols plot dfbetas(fit2.3)
###Classe 3
DadosH2.3 <- DadosH2.3[-c(283,12,213,259,212,161,98),1]
fit2.3 <- 1Im(D.S ~
w.psm +
PosPol +

Religiosidade +
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Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +

Etnia +

Estado Civil,

data = DadosH2.3)
summary (£it2.3)
plot (£fit2.3, 1:6)

dwtest (£fit2.3)

zred2.3 <- as.matrix(stdres (fit2.3))

L2.3 <- as.matrix (hatvalues (fit2.3))

ols plot dfbetas(fit2.3)

Test Chow. Iremos analisar se as regressoes das 3 classes sdo iguais, se ndo forem é um
indicativo de que as classes moderam a relagéo entre posicionamento politico e a preferéncia

por aumento/reducao dos gastos do governo. Relacionado a uma crena de maior/menor Estado.

yl <- subset (DadosH2.1,

x1 <- subset (DadosH2.1,

y2 <- subset (DadosH2.2,

x2 <- subset (DadosH2.2,

select

select

select

select

c(D.S))

c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,
Estado Civil))

c(D.S))

c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
Sexo,
0.Sexual,
Renda,

Instrucao,
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Etnia,
Estado Civil))

y3 <- subset (DadosH2.3, select

c(D.S))
x3 <- subset (DadosH2.3, select = c(w.psm,

PosPol,

Religiosidade,

Idade,

Sexo,

0.Sexual,

Renda,

Instrucao,

Etnia,

Estado Civil))
chow.test.1l.1 <- chow.test (yl,x1,vy2,x2)
chow.test.1.2 <- chow.test (yl,x1,vy3,x3)
chow.test.1.3 <- chow.test (y2,x2,vy3,x3)
print (chow.test.1.1)
print (chow.test.1.2)

print (chow.test.1.3)

Gerando e salvando em pdf, a tabela com os modelos de regressédo encontrados para cada
classe, utilizando a funcdo export_ summs( ). Também pode-se usar a funcao stargazer do
pacote com 0 mesmo nome. Para salvar a tabela em pdf ou doc, é necessario ter instalado o
pacote MikTex.

plot summs (fit2, f£it2.1, £it2.2, fit2.3, scale = TRUE, model.names = c("Amo
stra Total", "Interesse de Grupo", "Idebdlogos", "Quase Idedlogos"))

export summs (fit2, fit2.1, fit2.2, £fit2.3, error format = "[{conf.low}, {co
nf.high}]", to.file = "pdf", file.name = "Results.h2.pdf")
stargazer (fit2, fit2.1, fit2.2, £fit2.3, type = "html", out = "Results.h2.do

c")

Hipotese 3: Quanto mais a esquerda no espectro politico maior a concordancia em relagéo aos
temas relacionados a dimensao mudancas sociais.
DadosH3 <- Dados.R
fit3 <- 1Im(M.S ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +

212



Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3)
summary (£it3)
plot (fit3, 1:6)
dwtest (£it3)
zred3 <- as.matrix (stdres (fit3))
L3 <- as.matrix (hatvalues (fit3))
IL3H <- as.matrix (L3[L3>2*10/1417])

ols plot dfbetas (fit3)

Testando a hipotese para cada classe separadamente.

###Classe 1
DadosH3.1 <- Dados.R Classel
fit3.1 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.1)
summary (fit3.1)
plot (£it3.1, 1:6)
dwtest (£it3.1)
zred3.l <- as.matrix(stdres (fit3.1))
L3.1 <- as.matrix(hatvalues (fit3.1))
L3.1H <- as.matrix(L3.1[L3.1>2*11/4017])
ols plot dfbetas(fit3.1)
###Classe 2

DadosH3.2 <- Dados.R Classe2
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fit3.2 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.2)
summary (£it3.2)
plot (fit3.2, 1:6)
dwtest (£it3.2)
zred3.2 <- as.matrix(stdres (fit3.2))
L3.2 <- as.matrix (hatvalues (£fit3.2))
L3.2H <- as.matrix(L3.2[L3.2>2*11/669])
ols plot dfbetas(fit3.2)
###Classe 3
DadosH3.3 <- Dados.R Classe3
fit3.3 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.3)
summary (fit3.3)
plot (£it3.3, 1:6)
dwtest (£1t3.3)

zred3.3 <- as.matrix(stdres (f£fit3.3))
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L3.3 <- as.matrix (hatvalues (fit3.3))
I13.3H <- as.matrix(L3.3[L3.3>2*11/347])

ols plot dfbetas (fit3.3)

Apo6s uma analise de diagnético retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,linearidade,
multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Classe 1
DadosH3.1 <- DadosH3.1l[-c(81,154,273,399),]
fit3.1 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.1)
summary (fit3.1)
plot (fit3.1, 1:6)
dwtest (£it3.1)
zred3.l <- as.matrix(stdres (fit3.1))
IL3.1 <- as.matrix (hatvalues (£fit3.1))
ols plot dfbetas(fit3.1)
###Classe 2

DadosH3.2 <- DadosH3.2[-c(565,614,602,134,118,654,292,52,434,421,329,626, 38
7,172,54),1

fit3.2 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +

215



Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.2)
summary (£it3.2)
plot (£it3.2, 1:6)
dwtest (£it3.2)
zred3.2 <- as.matrix (stdres(fit3.2))
L3.2 <- as.matrix (hatvalues (fit3.2))
ols plot dfbetas(fit3.2)
###Classe 3
DadosH3.3 <- DadosH3.3[-c(235,181,158),]
fit3.3 <- Im(M.S ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH3.3)
summary (fit3.3)
plot (£it3.3, 1:6)
dwtest (£1it3.3)
zred3.3 <- as.matrix(stdres (£fit3.3))
13.3 <- as.matrix (hatvalues (£it3.3))
ols plot dfbetas (fit3.3)
Test Chow. Iremos analisar se as regressodes das 3 classes sao iguais, se nao forem € um

indicativo de que as classes moderam a relagéo entre posicionamento politico e a preferéncia
por aumento/reducao dos gastos do governo. Relacionado a uma crena de maior/menor Estado.

yl <- subset (DadosH3.1, select c(M.S))

x1 <- subset (DadosH3.1, select = c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
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Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,

Estado Civil))

y2 <- subset (DadosH3.2, select c(M.S))

x2 <- subset (DadosH3.2, select

c(w.psm,
PosPol,
Religiosidade,
Idade,
Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,
Estado Civil))

y3 <- subset (DadosH3.3, select = c(M.S))

x3 <- subset (DadosH3.3, select = c(w.psm,

PosPol,

Religiosidade,

Idade,

Sexo,

0.Sexual,

Renda,

Instrucao,

Etnia,

Estado Civil))
chow.test.1l.1l <- chow.test(yl,x1l,y2,x2)
chow.test.1.2 <- chow.test(yl,x1,y3,x3)
chow.test.1.3 <- chow.test (y2,x2,y3,x3)
print (chow.test.1.1)
print (chow.test.1.2)

print (chow.test.1.3)

Gerando e salvando em pdf, a tabela com os modelos de regressao encontrados para cada
classe, utilizando a fungdo export summs( ). Também pode-se usar a fungéo stargazer do
pacote com 0 mesmo nome. Para salvar a tabela em pdf ou doc, € necessario ter instalado o
pacote MikTex.
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plot summs (£fit3, fit3.1, fit3.2, fit3.3, scale = TRUE, model.names = c("Amo
stra Total", "Interesse de Grupo", "Idebdblogos", "Quase Idedlogos"))

export summs (fit3, fit3.1, fit3.2, fit3.3, error format = "[{conf.low}, {co
nf.high}]", to.file = "pdf", file.name = "Results.h3.pdf")
stargazer (£fit3, fit3.1, fit3.2, fit3.3, type = "html", out = "Results.h3.do

C")

Hipdtese 4: Quanto mais a direita no espectro politico maior a discordancia em relagao a agdes
humanitarias e de relagbes amplas com nagdes diversificadas na dimensao politica externa.
DadosH4 <- Dados.R
fit4 <- 1lm(P.Ext ~
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4)
summary (fit4)
plot (fit4, 1:6)
dwtest (£fit4)
zredd <- as.matrix(stdres (fit4))
L4 = as.matrix (hatvalues (fit4))
L4H <- as.matrix (L4 [L4>2*10/1417])

ols plot dfbetas(fit4)

Apos uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosH4 <- DadosH4([-c(1381,827,154,833,989,155,911,893,179,918,117, 988,987,
745,949,1410,1051,903,1043,116,251), ]
fitd <- 1Im(P.Ext ~

PosPol +

Religiosidade +

Idade +

Sexo +

O.Sexual +
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Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4)
summary (£fit4)
plot (fit4, 1:06)
dwtest (fit4)
zredd <- as.matrix (stdres (fitd))
L4 = as.matrix (hatvalues (fit4))

ols plot dfbetas(fit4)

Testando a hipotese para cada classe separadamente.

###Classe 1
DadosH4.1 <- Dados.R Classel
fit4.1l <- 1Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.1)
summary (fit4d.1)
plot (fit4.1, 1:6)
dwtest (£fit4.1)
zredd4d.l <- as.matrix(stdres(fitd.1))
L4.1 <- as.matrix (hatvalues (fit4.1))
L4.1H <- as.matrix(L4.1[L4.1>2*11/4017])
ols plot dfbetas(fit4.1l)
###Classe 2
DadosH4.2 <- Dados.R Classe2

fitd.2 <- 1Im(P.Ext ~
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w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.2)
summary (fit4d.2)
plot (fitd4.2, 1:6)
dwtest (£fit4.2)
zredd.2 <- as.matrix(stdres(fitd.2))
L4.2 <- as.matrix (hatvalues (fit4.2))
L4.2H <- as.matrix(L4.2[L4.2>2*11/669])
ols plot dfbetas(fit4.2)
###Classe 3
DadosH4.3 <- Dados.R Classe3
fit4.3 <- 1Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.3)
summary (fit4.3)
plot (fitd4.3, 1:6)
dwtest (£it4.3)
zred4.3 <- as.matrix(stdres (fit4.3))

L4.3 <- as.matrix (hatvalues (fit4.3))
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L4.3H <- as.matrix(L4.3[L4.3>2*11/3471])

ols plot dfbetas(fit4.3)

Apods uma analise de diagnadtico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Classe 1

DadosH4.1 <- DadosH4.1[-c(333,245,155,219,299,154,137,100,328,68,156,326,20
1,163,129,262,179,352,117,307,17,320,139,171,269,35,66,211,323,231,101,214,
366,154,299,223,121,4,96,294,385,177,220), 1]

fitd.1l <- 1Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.1)
summary (fit4.1)
plot (fit4.1, 1:6)
dwtest (£fit4.1)
zredd.l <- as.matrix(stdres(fit4.1))
L4.1 <- as.matrix (hatvalues (fit4d4.1))
L4.1H <- as.matrix(L4.1[L4.1>2*11/401])
ols plot dfbetas(fit4.1l)
###Classe 2

DadosH4.2 <- DadosH4.2[-c(119,28,91,212,330,535,607,629,448,374,53,231,74,2
7,615,602,620,257,557,54,540,534,443,572,171,645,626,440,184),1]

fitd.2 <- 1m(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +

Renda +
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Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.2)
summary (fit4d.2)
plot (fit4.2, 1:6)
dwtest (£it4.2)
zredd.2 <- as.matrix(stdres(fitd.2))
L4.2 <- as.matrix (hatvalues (fit4.2))
ols plot dfbetas(fit4.2)
###Classe 3

DadosH4.3 <- DadosH4.3[-c(311,123,129,225,183,118,154,338,194,62,181,158,53
,144,20,69,291,221,166,17,299,173,62,82,40),1

fit4.3 <- Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.3)
summary (fit4. 3)
plot (£fit4.3, 1:6)
dwtest (£fit4.3)
zred4.3 <- as.matrix(stdres (fit4.3))
L4.3 <- as.matrix (hatvalues (fit4.3))
ols plot dfbetas(fit4.3)
###Classe 2
DadosH4.2 <- DadosH4.2[-c(452,42,518,197,84,355,64,489),1
fitd.2 <- 1Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +

Religiosidade +
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Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.2)
summary (£fit4d.2)
plot (fit4.2, 1:6)
dwtest (£fit4.2)
zredd.2 <- as.matrix(stdres(fitd.2))
L4.2 <- as.matrix (hatvalues (fit4.2))
ols plot dfbetas(fit4.2)
###Classe 3
DadosH4.3 <- DadosH4.3[-c(230,312,306,192,142,247,199,203,42,255,38),1
fit4.3 <- 1Im(P.Ext ~
w.psm +
PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH4.3)
summary (fit4. 3)
plot (fit4.3, 1:6)
dwtest (£it4.3)
zred4.3 <- as.matrix(stdres (fit4.3))
L4.3 <- as.matrix(hatvalues (£it4.3))

ols plot dfbetas(fit4.3)

Test Chow. Iremos analisar se as regressoes das 3 classes séo iguais, se ndo forem € um
indicativo de que as classes moderam a relagéo entre posicionamento politico e a preferéncia
por aumento/redugao dos gastos do governo. Relacionado a uma crena de maior/menor Estado.
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yl <- subset (DadosH4.1l, select

x]1 <- subset (DadosH4.1l, select

y2 <- subset (DadosH4.2, select

x2 <- subset (DadosH4.2, select

y3 <- subset (DadosH4.3, select

x3 <- subset (DadosH4.3, select

c(P.Ext))

c(w.psm,

PosPol,
Religiosidade,
Idade,

Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,

Estado Civil))

c(P.Ext))

c(w.psm,

PosPol,
Religiosidade,
Idade,

Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,

Estado Civil))

c(P.Ext))

c(w.psm,

PosPol,
Religiosidade,
Idade,

Sexo,
0.Sexual,
Renda,
Instrucao,
Etnia,

Estado Civil))

chow.test.1l.1l <- chow.test (yl,x1,vy2,x2)

chow.test.1.2 <- chow.test (yl,x1,vy3,x3)

chow.test.1.3 <- chow.test (y2,x2,y3,x3)

print (chow.test.1.1)
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print (chow.test.1.2)

print (chow.test.l1.3)

Gerando e salvando em pdf, a tabela com os modelos de regressao encontrados para cada
classe, utilizando a fungdo export_ summs( ). Também pode-se usar a funcao stargazer do
pacote com 0 mesmo nome. Para salvar a tabela em pdf ou doc, é necessario ter instalado o
pacote MikTex.

plot summs (fit4, fit4.1, fit4.2, fit4.3, scale = TRUE, model.names = c("Amo
stra Total", "Interesse de Grupo", "Ideblogos", "Quase Idedlogos"))

export summs (fit4, fitd4.1l, fit4.2, fit4.3, error format = "[{conf.low}, {co
nf.high}]", to.file = "pdf", file.name = "Results.h4.pdf")
stargazer (fit4, fit4d.1, fit4.2, fitd4.3, type = "html", out = "Results.h4.do

C")

Hipotese 5.a: As classes moderam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimensao gastos do governo.
DadosH5.1 <- Dados.R
fit5.1 <- Im(G.G ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.1)
summary (fit5.1)
plot (£it5.1, 1:6)
dwtest (£it5.1)
zred5.1 <- as.matrix(stdres (fit5.1))
L5.1 <- as.matrix(hatvalues (fit5.1))
L5.1H <- as.matrix(L5.1[L5.1>2*13/1417])

ols plot dfbetas(fit5.1)

Apos uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
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DadosH5.1 <- DadosH5.1[-c(313,378,369,656,989,1235,337,1177,1186,518,154,57
0,1246,1173,1102,858,377,1176,393,1182,978,395,836,311,201,1359,459,81,478,

802,848,162,958,987),1]
fit5.1 <- 1Im(G.G ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.1)
summary (£it5.1)
plot (£it5.1, 1:6)
dwtest (£it5.1)
zred5.1 <- as.matrix(stdres (fit5.1))
L5.1 <- as.matrix (hatvalues (£fit5.1))
L5.1H <- as.matrix(L5.1[L5.1>2*13/14171])

ols plot dfbetas(fit5.1)

Representagéo grafica da moderacgao.

DadosH5.1 <- DadosH5.1 %>%

mutate (DCCAle2 = case when (DCCAle2 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle2 == ~ "Idebélogos"),
DCCAle3 = case when (DCCAle3 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle3 == ~ "Quase Idedlogos"))

###Classes 1 e 2

modl.l <- 1Im(G.G ~
PosPol*DCCAle2 +
w.psm +
Religiosidade +

Idade +
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Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
DadosH5.1)

plot model (modl.1l, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",

"Gastos do Governo"), title = "Efeito Moderador das Classes - Gastos do Gov
erno", legend.title = "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle2"), colors = c
("red", "dark blue"))

###Classes 1 e 3

modl.2 <- 1Im(G.G ~
PosPol*DCCAle3 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5.1)
plot model (modl.2, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",
"Gastos do Governo"), title = "Efeito Moderador das Classes - Gastos do Gov
erno", legend.title = "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle3"), colors = c

("red", "green") )

Hipotese 5.b: As classes moderam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimenséo direitos sociais.
DadosH5.2 <- Dados.R
fit5.2 <- 1Im(D.S ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +

227



Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.2)
summary (£it5.2)
plot (£fit5.2, 1:6)
dwtest (£it5.2)
zred5.2 <- as.matrix (stdres (fit5.2))
L5.2 <- as.matrix (hatvalues (fit5.2))
1L5.2H <- as.matrix (L5.2[L5.2>2*13/1417])

ols plot dfbetas(fit5.2)

Apo6s uma analise de diagnético retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosH5.2 <- DadosH5.2[-c(313,1246,154,1235,1212,885,162,490,10,518,617,48,
349,312,137,978,570,1357,848,1036,254,1291,114,100,197,1359,193, 936,443,987
,514,893,1000,179,856),1

fit5.2 <- 1m(D.S ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH5.2)

summary (fit5.2)

plot (fit5.2, 1:6)

dwtest (£1t5.2)

zred5.2 <- as.matrix(stdres (fit5.2))
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L5.2 <- as.matrix (hatvalues (fit5.2))
I5.2H <- as.matrix (L5.2[L5.2>2*13/1417])

ols plot dfbetas(fit5.2)

Representacgao grafica da moderagéo.

DadosH5.2 <- DadosH5.2 $%>%

mutate (DCCAle2 = case when (DCCAle2 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle2 == ~ "Idedblogos"),
DCCAle3 = case when (DCCAle3 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle3 == ~ "Quase Idedlogos"))

###Classes 1 e 2

mod2.1 <- 1Im(D.S ~
PosPol*DCCAle2 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5.2)
plot model (mod2.1, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",

is", legend.title "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle2"), colors = c ("
red", "dark blue")

"Direitos Sociais"), title = "Efeito Moderador das Classes - Direitos Socia
)
###Classes 1 e 3
mod2.2 <- 1m(D.S ~
PosPol*DCCAle3 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +

Instrucao +
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Etnia +

Estado Civil,

DadosH5.2)
plot model (mod2.2, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",
"Direitos Sociais"), title = "Efeito Moderador das Classes - Direitos Socia
is", legend.title = "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle3"), colors = c ("

red", "green"))

Hipotese 5.c: As classes moderam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimensdo mudancas sociais.
DadosH5.3 <- Dados.R
fit5.3 <= Im(M.S ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.3)
summary (fit5. 3)
plot (£it5.3, 1:6)
dwtest (£1it5.3)
zred5.3 <- as.matrix(stdres (£fit5.3))
L5.3 <- as.matrix (hatvalues (£fit5.3))
L5.3H <- as.matrix(L5.3[L5.3>2*13/1417])

ols plot dfbetas (fit5.3)

Apds uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosH5.3 <- DadosH5.3[-c(313,1305,311,81,154,1118,929,741,1177,1413,1266,1
246,588,1226,822,693,1075,746,56,393,818,898,896,899,19,1381,851,1390, 914, 8
33,30,1214,1102,1048,1318,1055,745,214,1022,809, 932), ]

fit5.3 <- Im(M.S ~

w.psm +
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factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.3)
summary (£it5.3)
plot (£it5.3, 1:6)
dwtest (£it5.3)
zred5.3 <- as.matrix (stdres (fit5.3))
L5.3 <- as.matrix (hatvalues (£it5.3))
L5.3H <- as.matrix (L5.3[L5.3>2*13/14171])
ols plot dfbetas(fit5.3)

DadosH5.3 <- DadosH5.3[-c(509,369,713,203,1222,788,1252,706,385,140,143,125
5,680,953,152,772,1324,991,1253,1282,714,542,197,378,1297,843,915,157,192,1
368,1294,1071,18,880), 1]

fit5.3 <- Im(M.S ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,

data = DadosH5. 3)
summary (fit5. 3)

plot (£it5.3, 1:6)
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dwtest (£1t5.3)

zred5.3 <- as.matrix(stdres (£fit5.3))
L5.3 <- as.matrix (hatvalues (£it5.3))
I5.3H <- as.matrix (L5.3[L5.3>2*13/1417])

ols plot dfbetas (fitb.3)

Representagao grafica da moderagéo.

DadosH5.3 <- DadosH5.3 %>%

mutate (DCCAle2 = case when (DCCAle2 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle2 == ~ "Idedblogos"),
DCCAle3 = case when (DCCAle3 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle3 == 1 ~ "Quase Idedlogos"))

###Classes 1 e 2

mod3.1 <- Im(M.S ~
PosPol*DCCAle2 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5. 3)
plot model (mod3.1, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",

is", legend.title "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle3"), colors = c ("
red", "dark blue")

"Mudancas Sociais"), title = "Efeito Moderador das Classes - Mudancas Socia
)
###Classes 1 e 3
mod3.2 <- 1Im(M.S ~
PosPol*DCCAle3 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +

Sexo +
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O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5. 3)
plot model (mod3.2, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",
"Mudancas Sociais"), title = "Efeito Moderador das Classes - Mudancas Socia
is"™, legend.title = "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle3"), colors = c ("

red", "green"))

Hipotese 5.d: As classes moderam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimenséo politica externa.
DadosH5.4 <- Dados.R
fit5.4 <- Im(P.Ext ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.4)
summary (fit5.4)
plot (£fit5.4, 1:6)
dwtest (£it5.4)
zred5.4 <- as.matrix(stdres (fit5.4))
L5.4 <- as.matrix (hatvalues (fit5.4))
L5.4H <- as.matrix(L5.4[L5.4>2*13/1417])

ols plot dfbetas(fit5.4)

Apos uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

DadosH5.4 <- DadosH5.4[-c(827,1381,862,833,989,157,313,245,378,154,155,219,
1295,48,137,100,887,471,885,201,982,68,163,955,350,1320,147,822,1408,858, 81
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,490,287,156,914,984,1412,589,1257,1056,153,129,1241,130,1219,138,61,1147,9
0,1050,1037,133),1]

fit5.4 <- 1lm(P.Ext ~
w.psm +
factor (CCA Ord) +
PosPol +
factor (CCA Ord) *PosPol +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +
Estado Civil,
data = DadosH5.4)
summary (£fit5.4)
plot (£fit5.4, 1:6)
dwtest (£it5.4)
zred5.4 <- as.matrix(stdres (fit5.4))
L5.4 <- as.matrix (hatvalues (£fit5.4))
L5.4H <- as.matrix(L5.4[L5.4>2*13/14171])

ols plot dfbetas(fit5.4)

Representagéo grafica da moderagao.

DadosH5.4 <- DadosH5.4 %>%

mutate (DCCAle2 = case when (DCCAle2 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle2 == ~ "Ideblogos"),
DCCAle3 = case when (DCCAle3 == ~ "Interesse de Grupo",
DCCAle3 == ~ "Quase Idedlogos"))

###Classes 1 e 2

mod4.1 <- 1lm(P.Ext ~
PosPol*DCCAle2 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +

Sexo +
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O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5.4)
plot model (mod4.1l, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",

na", legend.title "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle2"), colors = c("
red", "dark blue")

"Politica Externa"), title = "Efeito Moderador das Classes - Politica Exter
)

###Classes 1 e 3

mod4 .2 <- 1Im(P.Ext ~
PosPol*DCCAle3 +
w.psm +
Religiosidade +
Idade +
Sexo +
O.Sexual +
Renda +
Instrucao +
Etnia +

Estado Civil,

DadosH5.4)
plot model (mod4.2, type = "int", axis.title = c("Posicionamento Politico",
"Politica Externa"), title = "Efeito Moderador das Classes - Politica Exter
na", legend.title = "Classes", terms = c("PosPol", "DCCAle3"), colors = c("

red", "green"))

Gerando e salvando em pdf, a tabela com os modelos de regresséo encontrados, utilizando a
funcao export_summs( ). Também pode-se usar a funcéo stargazer do pacote com o mesmo
nome. Para salvar a tabela em pdf ou doc, é necessario ter instalado o pacote MikTex.

plot summs (fit5.1, £it5.2, fit5.3, fit5.4, scale = TRUE, model.names = c("G
astos do Governo", "Direitos Sociais", "Mudancas Sociais", "Politica Extern
a") )

plot summs (fit5.1, scale TRUE, model.names = c("Gastos do Governo"))

plot summs (fit5.2, scale TRUE, model.names = c("Direitos Sociais"))

plot summs (£fit5.3, scale TRUE, model.names = c("Mudancas Sociais"))

plot summs (fit5.4, scale TRUE, model.names = c("Politica Externa"))

export summs (fit5.1, fit5.2, fit5.3, fit5.4, error format = "[{conf.low}, {
conf.high}]", to.file = "pdf", file.name = "Results.h5.pdf")
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stargazer (fit5.1, fit5.2, £it5.3, fit5.4, type = "html", out = "Results.hb5.
doc")

Salvando a base sem outlier da hipotese 5.

write sav(DadosH5.1, path = "CCA DadosH5.1.sav")

write sav(DadosH5.2, path "CCA DadosH5.2.sav")

write sav(DadosH5.3, path "CCA DadosH5.3.sav")

write sav(DadosH5.4, path "CCA DadosH5.4.sav")

Hipdtese 6.a: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimensao gastos do governo.
###Contraste classes 1 e 2
DadosH6.1.1 <- filter (Dados.R, DCCAle2 < "2")
med.fit6.1.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.1.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.1)

out.fit6.1.1 <- 1Im(G.G ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.1)
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summary (out.fit6.1.1)

med.out6.1.1 <- mediate (med.fito6.1.1, out.fit6.1.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.1.1)
plot (med.out6.1.1, 2)
plot (out.fit6.1.1, 1:6)
dwtest (out.fit6.1.1)
zred6.l.1l <- as.matrix(stdres(out.fite6.1.1))
L6.1.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.1))
I16.1.1H <- as.matrix(L6.1.1[L6.1.1>2*12/10707)
ols plot dfbetas(out.fit6.1.1)
###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.1.2 <- filter (Dados.R, DCCAle3 < "2")
med.fit6.1.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.1.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.2)

out.fit6.1.2 <- 1Im(G.G ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +

Estado Civil +
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Etnia,
data = DadosH6.1.2)

summary (out.fit6.1.2)

med.out6.1.2 <- mediate (med.fit6.1.2, out.fit6.1.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.1.2)
plot (med.out6.1.2, 2)
plot (out.fit6.1.2, 1:6)
dwtest (out.fit6.1.2)
zred6.1.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.1.2))
L6.1.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.2))
L6.1.2H <- as.matrix(L6.1.2[L6.1.2>2*12/7481])
ols plot dfbetas(out.fit6.1.2)
###Contraste classes 3 e 2
DadosH6.1.3 <- filter (Dados.R, DCCA3e2 < "2")
med.fit6.1.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.1.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.3)

out.fit6.1.3 <- Im(G.G ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +

Sexo +
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O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.3)

summary (out.fit6.1.3)

med.out6.1.3 <- mediate (med.fit6.1.3, out.fit6.1.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.1.3)

plot (med.out6.1.3, 2)

plot (out.fit6.1.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.1.3)

zred6.1.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.1.3))
1L6.1.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.3))
L6.1.3H <- as.matrix(L6.1.3[L6.1.3>2*12/748])

ols plot dfbetas(out.fit6.1.3)

Apds uma analise de diagnético retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Contraste classes 1 e 2

DadosH6.1.1 <- DadosH6.1.1[-c(730,162,311,478,155,46,395,72,747,776,179,136
,441,283,341,725,598,943,721,522,926,983,742,624,489,323,476,631,214,988,18
7,513),1

med.fit6.1.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.1)

out.fit6.1.1 <- 1Im(G.G ~ PosPol +

w.psm +
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DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.1)

summary (out.fit6.1.1)

med.out6.1.1 <- mediate(med.fit6.1.1, out.fit6.1.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.1.1)
plot (med.out6.1.1, 2)
plot (out.fit6.1.1, 1:6)
dwtest (out.fit6.1.1)
zred6.l.l <- as.matrix(stdres(out.fite6.1.1))
I6.1.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.1))
ols plot dfbetas(out.fit6.1.1)
###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.1.2 <- DadosH6.1.2[-c(544,440,513,542,179,508,136),1
med.fit6.1.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,
data = DadosH6.1.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.2)

out.fit6.1.2 <- 1Im(G.G ~ PosPol +
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w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.2)

summary (out.fit6.1.2)

med.out6.1.2 <- mediate(med.fit6.1.2, out.fit6.1.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.1.2)

plot (med.out6.1.2, 2)

plot (out.fit6.1.2, 1:6)

dwtest (out.fit6.1.2)

zred6.1.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.1.2))
1L6.1.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.2))
ols plot dfbetas(out.fit6.1.2)

###Contraste classes 3 e 2

DadosH6.1.3 <- DadosH6.1.3[-c(119,785,7854,397,834,776,110,772,311,775,458,
200,134,259,845,599,90,118,904,656,323,999,543,731,219), 1

med.fit6.1.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.1.3)
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out.fit6.1.3 <- 1m(G.G ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.1.3)

summary (out.fit6.1.3)

med.out6.1.3 <- mediate(med.fit6.1.3, out.fit6.1.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.1.3)

plot (med.out6.1.3, 2)

plot (out.fit6.1.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.1.3)

zred6.1.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.1.3))
1.6.1.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.1.3))

ols plot dfbetas(out.fit6.1.3)

Testando a mediagao das classes utilizando SEM com o pacote lavann como sugerido por Mike
Crowson e lacobucci(2012). A vantagem de usar a SEM é que as regressoes para o calculo da
mediagao estdo todas dentro de um mesmo modelo o que indica uma melhor analise das
estimativas.
###Classes 1 e 2
model6.1.1 <- '"#Simple Mediation
DCCAle2~a*PosPol +
w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +
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G.G~b*DCCAle2
G.G~c*PosPol +

w.psm +

#Indirect effect
Indirect: = a*b
#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

)

alue = TRUE,

print (pE6.1.1)

Etnia

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia

fit.6.1.1 <- sem(model6.1.1, data = DadosH6.1.1, ordered = c ("DCCAle2"))
sumfit.6.1.1 <- summary(fit.6.1.1, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
pE6.1.1 <- parameterEstimates(fit.6.1.1, standardized = TRUE, = TRUE, pv
ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")
what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

semPaths (fit.6.1.1,

###Classes 1 e 3
model6.1.2 <-

DCCAle3~a*PosPol +

'#Simple Mediation

w.psm +

G.G~b*DCCAle3

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia
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G.G~c*PosPol +

w.psm +

#Indirect effect
Indirect: = a*b
#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia

fit.6.1.2 <- sem(model6.1.2, data = DadosH6.1.2, ordered = c

("DCCAle3"))

sumfit.6.1.2 <- summary(fit.6.1.2, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE

)

pE6.1.2 <- parameterEstimates(fit.6.1.2, standardized = TRUE,
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.1.2)

semPaths (fit.6.1.2, what = "paths", whatLabels = "par", rotation

###Classes 3 e 2

model6.1.3 <- '#Simple Mediation

DCCA3e2~a*PosPol +

w.psm +

G.G~b*DCCA3e?2

G.G~c*PosPol +

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia

w.psm +

TRUE, pv
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Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

fit.6.1.3 <- sem(model6.1.3, data = DadosH6.1.3, ordered = c ("DCCA3e2"))

sumfit.6.1.3 <- summary(fit.6.1.3, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.1.3 <- parameterEstimates (fit.6.1.3, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.1.3)

semPaths (fit.6.1.3, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

Gerando e salvando em csv a tabela com os modelos de regressao.

semTable (fit.6.1.1, columns = c("estsestars"),

fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.1.1")
semTable (fit.6.1.2, columns = c("estsestars"),

fits = c¢("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.1.2")

semTable (fit.6.1.3, columns = c("estsestars"),
fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),

type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.1.3")

Hipétese 6.b: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimensao direitos sociais.

###Contraste classes 1 e 2

DadosH6.2.1 <- filter (Dados.R, DCCAle2 < "2M)
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med.fit6.2.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.1)

out.fit6.2.1 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.1)

summary (out.fit6.2.1)

med.out6.2.1 <- mediate(med.fit6.2.1, out.fit6.2.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.2.1)

plot (med.out6.2.1, 2)

plot (out.fit6.2.1, 1:6)

dwtest (out.fit6.2.1)

zred6.2.1 <- as.matrix(stdres(out.fit6.2.1))
L6.2.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.1))
L6.2.1H <- as.matrix(L6.2.1[L6.2.1>2*12/10707])

ols plot dfbetas(out.fit6.2.1)
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###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.2.2 <- filter (Dados.R, DCCAle3 < "2")
med.fit6.2.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.2.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.2)

out.fit6.2.2 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.2)

summary (out.fit6.2.2)

med.out6.2.2 <- mediate(med.fit6.2.2, out.fit6.2.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.2.2)

plot (med.out6.2.2, 2)

plot (out.fit6.2.2, 1:6)

dwtest (out.fit6.2.2)

zred6.2.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.2.2))

L6.2.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.2))
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L6.2.2H <- as.matrix(L6.2.2[L6.2.2>2*12/748])
ols plot dfbetas(out.fit6.2.2)
###Contraste classes 3 e 2
DadosH6.2.3 <- filter (Dados.R, DCCA3e2 < "2")
med.fit6.2.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.2.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.3)

out.fit6.2.3 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.3)

summary (out.fit6.2.3)

med.out6.2.3 <- mediate(med.fit6.2.3, out.fit6.2.3, sims = 1000,
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.2.3)
plot (med.out6.2.3, 2)
plot (out.fit6.2.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.2.3)

treat="Pos
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zred6.2.3 <- as.matrix (stdres(out.fit6.2.3))
L6.2.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.3))
16.2.3H <- as.matrix(L6.2.3[L6.2.3>2*12/7487)

ols plot dfbetas(out.fit6.2.3)

Apods uma analise de diagnadtico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

###Contraste classes 1 e 2

DadosH6.2.1 <- DadosH6.2.1[-c(313,1035,154,1024,1001,490,162,518,617,10,349
,100,570,312,767,137,825,114,48), 1]

med.fit6.2.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.1)

out.fit6.2.1 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.1)

summary (out.fit6.2.1)
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med.out6.2.1 <- mediate(med.fit6.2.1, out.fit6.2.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.2.1)

plot (med.out6.2.1, 2)

plot (out.fit6.2.1, 1:06)

dwtest (out.fit6.2.1)

zred6.2.1 <- as.matrix(stdres(out.fit6.2.1))
L6.2.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.1))
ols plot dfbetas(out.fit6.2.1)

###Contraste classes 1 e 3

DadosH6.2.2 <- DadosH6.2.2[-c(440,154,162,10,48,622,403,137,533,688,417,254
,197,114,491,542), ]

med.fit6.2.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.2)

out.fit6.2.2 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.2)

summary (out.fit6.2.2)
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med.out6.2.2 <- mediate(med.fit6.2.2, out.fit6.2.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.2.2)

plot (med.out6.2.2, 2)

plot (out.fit6.2.2, 1:06)

dwtest (out.fit6.2.2)

zred6.2.2 <- as.matrix (stdres(out.fit6.2.2))
L6.2.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.2))
ols plot dfbetas(out.fit6.2.2)

###Contraste classes 3 e 2

DadosH6.2.3 <- DadosH6.2.3[-c(261,1012,358,119, 956,458,989, 716,750,311,238,
78,775,731,213,783,259,877,79,868), 1

med.fit6.2.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.2.3)

out.fit6.2.3 <- 1Im(D.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.2.3)
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summary (out.fit6.2.3)

med.out6.2.3 <- mediate (med.fit6.2.3, out.fit6.2.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.2.3)

plot (med.out6.2.3, 2)

plot (out.fit6.2.3, 1:06)

dwtest (out.fit6.2.3)

zred6.2.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.2.3))
L6.2.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.2.3))

ols plot dfbetas(out.fit6.2.3)

Testando a mediagao das classes utilizando SEM com o pacote lavann como sugerido por Mike
Crowson e lacobucci(2012). A vantagem de usar a SEM é que as regressoes para o calculo da
mediacao estao todas dentro de um mesmo modelo o que indica uma melhor analise das
estimativas.
###Classes 1 e 2
model6.2.1 <- '"#Simple Mediation
DCCAle2~a*PosPol +
w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
D.S~b*DCCAle?2
D.S~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia
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#Indirect effect
Indirect: = a*b
#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'

fit.6.2.1 <- sem(model6.2.1, data = DadosH6.2.1, ordered = c ("DCCAle2"))

sumfit.6.2.1 <- summary(fit.6.2.1, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.2.1 <- parameterEstimates (fit.6.2.1, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.2.1)

I
N

semPaths (fit.6.2.1, what = "paths", whatLabels = "par", rotation

###Classes 1 e 3
model6.2.2 <- '#Simple Mediation
DCCAle3~a*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
D.S~b*DCCAle3
D.S~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b
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#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'

fit.6.2.2 <- sem(model6.2.2, data = DadosH6.2.2, ordered = c ("DCCAle3"))

sumfit.6.2.2 <- summary(fit.6.2.2, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.2.2 <- parameterEstimates (fit.6.2.2, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.2.2)

semPaths (fit.6.2.2, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

###Classes 3 e 2
model6.2.3 <- '#Simple Mediation
DCCA3e2~a*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
D.S~b*DCCA3e?2
D.S~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'
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fit.6.2.3 <- sem(model6.2.3, data = DadosH6.2.3, ordered = c ("DCCA3e2"))

sumfit.6.2.3 <- summary(fit.6.2.3, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.2.3 <- parameterEstimates (fit.6.2.3, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.2.3)

semPaths (fit.6.2.3, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

Gerando e salvando em csv a tabela com os modelos de regresséo.

semTable (fit.6.2.1, columns = c("estsestars"),

fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.2.1")
semTable (fit.6.2.2, columns = c("estsestars"),

fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.2.2")
semTable (fit.6.2.3, columns = c("estsestars"),

fits = c¢("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.2.3")

Hipdtese 6.c: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimensdo mudancas sociais.
###Contraste classes 1 e 2
DadosH6.3.1 <- filter (Dados.R, DCCAle2 < "2M)
med.fit6.3.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

0.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.3.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.1)
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out.fit6.3.1 <- Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.1)

summary (out.fit6.3.1)

med.out6.3.1 <- mediate(med.fit6.3.1, out.fit6.3.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.3.1)
plot (med.out6.3.1, 2)
plot (out.fit6.3.1, 1:6)
dwtest (out.fit6.3.1)
zred6.3.1 <- as.matrix(stdres(out.fit6.3.1))
L6.3.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.3.1))
L6.3.1H <- as.matrix(L6.3.1[L6.3.1>2*12/10701)
ols plot dfbetas(out.fit6.3.1)
###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.3.2 <- filter (Dados.R, DCCAle3 < "2M)
med.fit6.3.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia,
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data = DadosH6.3.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.2)

out.fit6.3.2 <- Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.2)

summary (out.fit6.3.2)

med.out6.3.2 <- mediate(med.fit6.3.2, out.fit6.3.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.3.2)
plot (med.out6.3.2, 2)
plot (out.fit6.3.2, 1:6)
dwtest (out.fit6.3.2)
zred6.3.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.3.2))
1L6.3.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.3.2))
L6.3.2H <- as.matrix(L6.3.2[L6.3.2>2*12/7481])
ols plot dfbetas(out.fit6.3.2)
###Contraste classes 3 e 2
DadosH6.3.3 <- filter (Dados.R, DCCA3e2 < "2")
med.fit6.3.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

0.Sexual +
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Estado _Civil +
Etnia,
data = DadosH6.3.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.3)

out.fit6.3.3 <- Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.3)

summary (out.fit6.3.3)

med.out6.3.3 <- mediate(med.fit6.3.3, out.fit6.3.3, sims = 1000, treat="Pos

Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.3.3)

plot (med.out6.3.3, 2)

plot (out.fit6.3.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.3.3)

zred6.3.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.3.3))
1.L6.3.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.3.3))
L6.3.3H <- as.matrix(L6.3.3[L6.3.3>2*12/748])

ols plot dfbetas(out.fit6.3.3)

Apds uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.

###Contraste classes 1 e 2

DadosH6.3.1 <- DadosH6.3.1[-c(313,311,154,718,907,81,1035,1055,588,966,1015

,864,693,393,844,214,811,721,776,525),1]

med.fit6.3.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +

w.psm +
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Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,
data = DadosH6.3.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.1)

out.fit6.3.1 <= Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O0.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.1)

summary (out.fit6.3.1)

med.out6.3.1 <- mediate(med.fit6.3.1, out.fit6.3.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.3.1)

plot (med.out6.3.1, 2)

plot (out.fit6.3.1, 1:6)

dwtest (out.fit6.3.1)

zred6.3.1 <- as.matrix (stdres(out.fit6.3.1))
L6.3.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.3.1))
ols plot dfbetas(out.fit6.3.1)

###Contraste classes 1 e 3

DadosH6.3.2 <- DadosH6.3.2[-c(610,577),]

med.fit6.3.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +
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w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,
data = DadosH6.3.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.2)

out.fit6.3.2 <- Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.2)

summary (out.fit6.3.2)

med.out6.3.2 <- mediate(med.fit6.3.2, out.fit6.3.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.3.2)

plot (med.out6.3.2, 2)

plot (out.fit6.3.2, 1:6)

dwtest (out.fit6.3.2)

zred6.3.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.3.2))
L6.3.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.3.2))
ols plot dfbetas(out.fit6.3.2)

###Contraste classes 3 e 2

DadosH6.3.3 <- DadosH6.3.3
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med.fit6.3.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.3.3)

out.fit6.3.3 <- Im(M.S ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.3.3)

summary (out.fit6.3.3)

med.out6.3.3 <- mediate(med.fit6.3.3, out.fit6.3.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.3.3)

plot (med.out6.3.3, 2)

plot (out.fit6.3.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.3.3)

zred6.3.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.3.3))
L6.3.3 <- as.matrix(hatvalues (out.fit6.3.3))

ols plot dfbetas(out.fit6.3.3)
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Testando a mediagao das classes utilizando SEM com o pacote lavann como sugerido por Mike
Crowson e lacobucci(2012). A vantagem de usar a SEM € que as regressdes para o calculo da
mediacao estao todas dentro de um mesmo modelo o que indica uma melhor analise das
estimativas.
###Classes 1 e 2
model6.3.1 <- '"#Simple Mediation
DCCAle2~a*PosPol +
w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
M.S~b*DCCAle2
M.S~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

fit.6.3.1 <- sem(model6.3.1, data = DadosH6.3.1, ordered = c ("DCCAle2"))

sumfit.6.3.1 <- summary(fit.6.3.1, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.3.1 <- parameterEstimates (fit.6.3.1, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.3.1)
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semPaths (fit.6.3.1, what = "paths", whatlLabels = "par", rotation = 2)
###Classes 1 e 3
model6.3.2 <- '"#Simple Mediation
DCCAle3~a*PosPol +
w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
M.S~b*DCCAle3
M.S~c*PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
#Indirect effect
Indirect: = a*b
#Total effect
Total: = ¢ + (a*b)’
fit.6.3.2 <- sem(model6.3.2, data = DadosH6.3.2, ordered = c ("DCCAle3"))
sumfit.6.3.2 <- summary(fit.6.3.2, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)
PE6.3.2 <- parameterEstimates (fit.6.3.2, standardized = TRUE, = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")
print (pE6.3.2)
semPaths (fit.6.3.2, what = "paths", whatlLabels = "par", rotation = 2)
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###Classes 3 e 2
model6.3.3 <- '#Simple Mediation
DCCA3e2~a*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
M.S~b*DCCA3e2
M.S~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

fit.6.3.3 <- sem(model6.3.3, data = DadosH6.3.3, ordered = c ("DCCA3e2"))

sumfit.6.3.3 <- summary(fit.6.3.3, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

PE6.3.3 <- parameterEstimates (fit.6.3.3, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.3.3)

semPaths (fit.6.3.3, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

Gerando e salvando em csv a tabela com os modelos de regressao.

semTable (fit.6.3.1, columns = c("estsestars"),

264



fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),

type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.3.1")
semTable (fit.6.3.2, columns = c("estsestars"),

fits = c¢("chisqgq", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.3.2")
semTable (fit.6.3.3, columns = c("estsestars"),

fits = c¢("chisqgq", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.3.3")

Hipotese 6.d: As classes medeiam o efeito do posicionamento politico (esquerda x direita) na
dimenséo politica externa.
###Contraste classes 1 e 2
DadosH6.4.1 <- filter (Dados.R, DCCAle2 < "2")
med.fit6.4.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.4.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.4.1)

out.fit6.4.1 <- 1Im(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

0.Sexual +
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Estado _Civil +
Etnia,
data = DadosH6.4.1)

summary (out.fit6.4.1)

med.out6.4.1 <- mediate (med.fit6.4.1, out.fit6.4.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.4.1)
plot (med.out6.4.1, 2)
plot (out.fit6.4.1, 1:6)
dwtest (out.fit6.4.1)
zred6.4.1 <- as.matrix(stdres(out.fito6.4.1))
1L6.4.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.1))
L6.4.1H <- as.matrix(L6.4.1[L6.4.1>2*12/10701])
ols plot dfbetas(out.fit6.4.1)
###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.4.2 <- filter (Dados.R, DCCAle3 < "2")
med.fit6.4.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +

Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.4.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.4.2)

out.fit6.4.2 <- 1Im(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +

Religiosidade +
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Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.2)

summary (out.fit6.4.2)

med.out6.4.2 <- mediate(med.fit6.4.2,
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.4.2)
plot (med.out6.4.2, 2)
plot (out.fit6.4.2, 1:06)

dwtest (out.fit6.4.2)

out.fit6.4.2, sims =

zred6.4.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.4.2))

L6.4.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.2))

L6.4.2H <- as.matrix(L6.4.2[L6.4.2>2*12/7481])

ols plot dfbetas(out.fit6.4.2)

###Contraste classes 3 e 2

DadosH6.4.3 <- filter (Dados.R, DCCA3e2 < "2")

med.fit6.4.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

0.Sexual +
Estado Civil +

Etnia,

data = DadosH6.4.3,

summary (med.fit6.4.3)

out.fit6.4.3 <- 1m(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +

Idade +

family

"binomial")

1000,

treat="Pos
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Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.3)

summary (out.fit6.4.3)

med.out6.4.3 <- mediate (med.fit6.4.3, out.fit6.4.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.4.3)

plot (med.out6.4.3, 2)

plot (out.fit6.4.3, 1:06)

dwtest (out.fit6.4.3)

zred6.4.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.4.3))
1.6.4.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.3))
1L6.4.3H <- as.matrix(L6.4.3[L6.4.3>2*12/7481])

ols plot dfbetas(out.fit6.4.3)

Apds uma analise de diagnético retiramos alguns outliers. Analisamos a normalidade,
linearidade, multicolinearidade, analise dos residuos e observades influentes.
###Contraste classes 1 e 2

DadosH6.4.1 <- DadosH6.4.1[-c(313,778,154,157,100,155,378,219,137,245,471,2
01,771,350,48,68,744,163,490),1

med.fit6.4.1 <- glm(DCCAle2 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.1, family = "binomial")

summary (med.fit6.4.1)
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out.fit6.4.1 <- 1m(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.1)

summary (out.fit6.4.1)

med.out6.4.1 <- mediate(med.fit6.4.1, out.fit6.4.1, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle2")

summary (med.out6.4.1)
plot (med.out6.4.1, 2)
plot (out.fit6.4.1, 1:6)
dwtest (out.fit6.4.1)
zred6.4.1 <- as.matrix(stdres(out.fito6.4.1))
1.6.4.1 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.1))
ols plot dfbetas(out.fit6.4.1)
###Contraste classes 1 e 3
DadosH6.4.2 <- DadosH6.4.2[-c(382,417,712),1
med.fit6.4.2 <- glm(DCCAle3 ~ PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,
data = DadosH6.4.2, family = "binomial")

summary (med.fit6.4.2)
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out.fit6.4.2 <- 1m(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCAle3 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.2)

summary (out.fit6.4.2)

med.out6.4.2 <- mediate(med.fit6.4.2, out.fit6.4.2, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCAle3")

summary (med.out6.4.2)

plot (med.out6.4.2, 2)

plot (out.fit6.4.2, 1:6)

dwtest (out.fit6.4.2)

zred6.4.2 <- as.matrix(stdres(out.fit6.4.2))
1.L6.4.2 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.2))
ols plot dfbetas(out.fit6.4.2)

###Contraste classes 3 e 2

DadosH6.4.3 <- DadosH6.4.3[-c(980,568,574,894,563,1007,599,628,639,919,1004
,998,891,591,655,751,507,490,886,598,944,951,977,1010,440,837,184,410,355,3
78,747,959,482,464) ,]

med.fit6.4.3 <- glm(DCCA3e2 ~ PosPol +

w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia,
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data = DadosH6.4.3, family = "binomial")

summary (med.fit6.4.3)

out.fit6.4.3 <- Im(P.Ext ~ PosPol +
w.psm +
DCCA3e2 +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O0.Sexual +
Estado Civil +
Etnia,

data = DadosH6.4.3)

summary (out.fit6.4.3)

med.out6.4.3 <- mediate(med.fit6.4.3, out.fit6.4.3, sims = 1000, treat="Pos
Pol", mediator="DCCA3e2")

summary (med.out6.4.3)

plot (med.out6.4.3, 2)

plot (out.fit6.4.3, 1:6)

dwtest (out.fit6.4.3)

zred6.4.3 <- as.matrix(stdres(out.fit6.4.3))
1.6.4.3 <- as.matrix (hatvalues (out.fit6.4.3))

ols plot dfbetas(out.fit6.4.3)

Testando a mediacao das classes utilizando SEM com o pacote lavann como sugerido por Mike
Crowson e lacobucci(2012). A vantagem de usar a SEM é que as regressodes para o calculo da
mediagao estdo todas dentro de um mesmo modelo o que indica uma melhor analise das
estimativas.
###Classes 1 e 2
model6.4.1 <- '"#Simple Mediation
DCCAle2~a*PosPol +
w.psm +

Renda +

Idade +

Instrucao +

Religiosidade +



Sexo +
O.Sexual +

Estado Civil +

Etnia
P.Ext~b*DCCAle2
P.Ext~c*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +

Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'

fit.6.4.1 <- sem(model6.4.1, data = DadosH6.4.1,

sumfit.6.4.1 <- summary(fit.6.4.1, fit.measures

)
pE6.4.1 <- parameterEstimates(fit.6.4.1,

print (pE6.4.1)

semPaths (fit.6.4.1, what = "paths", whatLabels = "par",

###Classes 1 e 3
model6.4.2 <- '"#Simple Mediation
DCCAle3~a*PosPol +
w.psm +
Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +

standardized
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

("DCCAle2"))

standardized = TRUE

TRUE, pv
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P.Ext~b*DCCAle3
P.Ext~c*PosPol +

w.psm +

#Indirect effect
Indirect: = a*b
#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

Estado Civil +

Etnia

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O0.Sexual +
Estado Civil +

Etnia

fit.6.4.2 <- sem(model6.4.2, data = DadosH6.4.2, ordered = c ("DCCAle3"))
sumfit.6.4.2 <- summary(fit.6.4.2, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

pE6.4.2 <- parameterEstimates(fit.6.4.2, standardized = TRUE, = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.4.2)

semPaths (fit.6.4.2, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

###Classes 3 e 2
model6.4.3 <-

DCCA3e2~a*PosPol +

'#Simple Mediation

w.psm +

Renda +

Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +

O.Sexual +
Estado Civil +

Etnia
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P.Ext~b*DCCA3e2
P.Ext~c*PosPol +
w.psm +

Renda +
Idade +
Instrucao +
Religiosidade +
Sexo +
O.Sexual +
Estado Civil +
Etnia

#Indirect effect

Indirect: = a*b

#Total effect

Total: = ¢ + (a*b)'’

fit.6.4.3 <- sem(model6.4.3, data = DadosH6.4.3, ordered = c ("DCCA3e2"))

sumfit.6.4.3 <- summary(fit.6.4.3, fit.measures = TRUE, standardized = TRUE
)

pE6.4.3 <- parameterEstimates (fit.6.4.3, standardized = TRUE, se = TRUE, pv
alue = TRUE, ci = TRUE, level = 0.95, boot.ci.type = "norm")

print (pE6.4.3)

semPaths (fit.6.4.3, what = "paths", whatLabels = "par", rotation = 2)

Gerando e salvando em csv a tabela com os modelos de regresséo.

semTable (fit.6.4.1, columns = c("estsestars"),
fits = c¢c("chisg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),
type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.4.1")

semTable (fit.6.4.2, columns = c("estsestars"),
fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),

type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.4.2")

semTable (fit.6.4.3, columns = c("estsestars"),
fits = c("chisqg", "df", "cfi","tli", "ifi", "rmsea", "srmr"),

type = "csv", print.results = T, file = "Results.h6.4.3")

Hipdtese 7: Quanto mais consistente o sistema de crencgas politicas do eleitor maior seré a
estabilidade do voto.
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Rodamos um modelo probit para gerar o inverse Mills Ratio para reduzir o viés de selegdo dos
que mantiveram o voto valido nas duas elei¢des.

fit7.1 <- glm(V.18 14 ~ Instrucao + Estado Civil, data = Dados, family = bi
nomial (link = "probit"))

summary (£it7.1)

confint.default (£it7.1)

exp (coef (fit7.1))

exp (cbind (OR=coef (fit7.1), confint.default (fit7.1)))

invMills <- invMillsRatio (fit7.1, all = TRUE)

Dados <- Dados $%>%
mutate (IMR1 = (invMills$IMR1),

IMRO = (invMills$IMRO))

No segundo modelo inserimos o IMR calculado no modelo probit anterior como variavel de
controle para entender a relacdo entre a mudanca de voto valido e o sistemas de crencas
politicas do eleitor.

DadosH7 <- Dados

fit7.2 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMR1l + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade + In
strucao + Renda + Etnia + Sexo + Estado Civil + factor (Religiao) + factor(
Ativ_Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family = "binomial")

summary (fit7.2)

confint.default (£fit7.2)

exp (coef (£it7.2))

exp (cbind (OR=coef (£fit7.2), confint.default (fit7.2)))
plot (£fit7.2, 5:6)

dwtest (£1it7.2)

zred7.2 <- as.matrix(stdres (fit7.2))

L7 = as.matrix (hatvalues (£fit7.2))

L7H <- as.matrix (L7[L7>2*10/915])

Apds uma analise de diagnotico retiramos alguns outliers.
DadosH7 <- DadosH7[-c(568,829,618,396,368,71,139,749,191,41,366,504,493,631
,9,441,462,413,399,665,497,20,495,356,853,431,466,23),1]

fit7.2 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMRl + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade + In
strucao + Renda + Etnia + Sexo + Estado Civil + factor (Religiao) + factor(
Ativ_ Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family = "binomial")

summary (fit7.2)
confint.default (£it7.2)

exp (coef (£it7.2))
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exp (cbind (OR=coef (fit7.2), confint.default (fit7.2)))
plot (fit7.2, 5:6)

dwtest (£it7.2)

zred7.2 <- as.matrix (stdres (£fit7.2))

L7 = as.matrix (hatvalues (£fit7.2))

L7H <- as.matrix(L7[L7>2*10/915])

DadosH7 <- DadosH7[-c(40,486,311,253,268,494,557,280,336,601,312,243,100,67
8,608,873,329,466,878,538,549,546,850,876,679,721,880,689,248,858,10,164),1]

fit7.2 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMRl + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade + £
actor (Religiao) + factor (Ativ_ Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7,
family = "binomial™)

summary (£it7.2)

confint.default (fit7.2)

exp (coef (fit7.2))

exp (cbind (OR=coef (fit7.2), confint.default (fit7.2)))
plot (fit7.2, 5:6)

dwtest (£it7.2)

zred7.2 <- as.matrix(stdres (fit7.2))

L7 = as.matrix (hatvalues (£fit7.2))

Extraindo a tabela com o Odds ratio de cada variavel do modelo final.

OR <- exp(cbind (OR=coef (fit7.2), confint.default (fit7.2)))

stargazer (OR, type = "html", out = "Results.H7.0R.doc")

Comparando os modelo pelo LRT o modelo final e os preditores.

fitNull <- glm(Vvv_18 14 ~ 1, data=DadosH7, family="binomial")
summary (fitNull)

anova (fitNull, fit7.2, test= "LRT")

PosPol

fit7.2.1 <- glm(VvVv_18 14 ~ IMR]l + w.psm + Idade + Religiosidade + factor (R
eligiao) + factor (Ativ Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family
= "binomial")

summary (fit7.2.1)

anova (fit7.2.1, fit7.2, test= "LRT")

Idade

fit7.2.2 <- glm(vv_18 14 ~ IMRl + w.psm + PosPol + Religiosidade + factor/(
Religiao) + factor (Ativ Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, famil
y = "binomial")
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summary (fit7.2.2)

anova (fit7.2.2, fit7.2, test= "LRT")

Religiosidade

fit7.2.3 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMRl + w.psm + PosPol + Idade + factor (Religiao)
+ factor (Ativ_Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family = "binom
ial")

summary (£it7.2.3)

anova (fit7.2.3, fit7.2, test= "LRT")

Religido

fit7.2.4 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMR]l + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade +
factor (Ativ_Prof) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family = "binomia
l " )

summary (£it7.2.4)

anova (fit7.2.4, fit7.2, test= "LRT")

Atividade profissional
£fit7.2.5 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMR]l + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade +
factor (Religiao) + factor (CCA Ordinv), data = DadosH7, family = "binomial")
summary (£it7.2.5)

anova (fit7.2.5, fit7.2, test= "LRT")

Sistemas de crengas politicas, as classes (CCA)

fit7.2.6 <- glm(Vvv_18 14 ~ IMR]l + w.psm + PosPol + Idade + Religiosidade +
factor (Religiao) + factor (Ativ_Prof), data = DadosH7, family = "binomial")
summary (fit7.2.6)

anova (fit7.2.6, fit7.2, test= "LRT")

Calculando o pseudo R2.

PseudoR2 (fit7.2, which=c ("McFadden", "McFaddenAdj", "Nagelkerke", "CoxSnell
H))

Tabachnick e Fidell (2013) sugerem como altenatriva ao pseudoR2 que ¢ utilizar o quadrado da
correlagéo das probabilidades previstas e associagéo dos grupos em relagéo a variavel
dependente.
DadosH7 <- DadosH7 $%>%

drop na(VV_18 14)
DadosH7 <- data.frame (DadosH7, PredLogit = predict (fit7.2))
DadosH7 <- data.frame (DadosH7, PredOdds = exp (predict (fit7.2)))

DadosH7 <- data.frame (DadosH7, PredProb=DadosH7$PredOdds/ (1+DadosH7$PredOdd
s))
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str (DadosH7)

r <- cor (DadosH7SPredProb, DadosH7$VV_18 14)
r2 <- r”"2

print (r2)

plot summs (fit7.1, £it7.2, scale = TRUE, model.names = c("Selecdo", "Mudanc¢
a de voto"))

export summs (fit7.1, fit7.2, error format = "[{conf.low}, {conf.high}]", to
.file = "pdf", file.name = "Results.H7.pdf")

stargazer (fit7.1, fit7.2, type = "html", out = "Results.H7.doc")

write sav(Dados, path = "CCA Cultura politica.sav")

R Markdown
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